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ABSTRACK

ISWAN HARUN. T3117051. TOFU PRODUCTION PREDICTION USING
LEAST SQUARE METHOD

CV. Pabrik Tahu Mas Andi is a production engaged in the sale of tofu in
Gorontalo. It produces tofu to sell to consumers every day. Every week there have
been ups and downs in tofu production because it depends on the consumers and
street vendors' demands. The results in the procurement of production raw
materials are not appropriate. So far, the procurement of tofu raw materials is
not dynamic every week or not adjusted to weekly sales prediction. It has not used
a prediction system yet. The study aims to create a system with data mining
techniques to predlct tofu production based on sales transactlon data and use the




ABSTRAK

ISWAN HARUN. T3117051. PREDIKSI PRODUKSI TAHU
MENGGUNAKAN METODE LEAST SQUARE

CV. Pabrik Tahu Mas Andi merupakan pabrik di Gorontalo yang bergerak pada
bidang penjualan tahu. Perusahaan ini memproduksi tahu yang akan dijual pada
setiap konsumen tersebut setiap hari. Tiap minggunya akan mengalami naik
turunnya produksi tahu karena tergantung dari konsumen dan pedagang kaki lima
yang memesan tahu. Hal itu mengakibatkan pengadaan bahan baku produksi
yang tidak sesuai. Selama ini pengadaan bahan baku tahu tidak dinamis setiap
minggunya atau tidak disesuaikan dengan perkiraan penjualan mingguan. Pabrik
itu belum menggunakan sistem ramalan/prediksi. Penelitian ini bertujuan
membuat sistem dengan teknik data mining untuk memprediksikan produksi tahu

akurasi menujjukan bahwa aplikasi yang dibuat layak untukf
memprediksi produksi tahu dengan menambahkan jumla

dan akurat.

Kata kunci: Least Square, prediksi produksi, MAPE
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BAB |
PENDAHULUAN

1.1. Latar Belakang

Tahu merupakan salah satu makanan yang telah lama dikenal dan diminati
oleh masyarakat di Indonesia. Menurut penelitian karyasa (2000). Diperoleh data
bahwa 10% penduduk dewasa di Indonesia mengkosumsi tahus sebanyak 100 gram
per hari yang berarti sekitar 2 juta kilogram tahu dibutuhkan setiap harinya. Tingkat
konsumsi tahu yang tinggi di Indonesia disebabkan oleh nutrisinya yang cukup
tinggi, khususnya yang cukup tinggi, khususnya, protein, harganya relative
terjangkau, praktis, dan mudah didapat. Proses pembuatan tahu dimulai dengan
koagulasi protein yang terkandung dalam susu kedelai, yang dilanjutkan dengan
pengepresan sehingga hasilnya menerupai keju lunak yang berwarna putih.[1]

Pabrik Tahu Mas Andi terletak di kecamatan Telaga, Kabupaten Gorontalo,
JIn Rocky Katili, kompleks Stadion 23 January. Pabrik tahu Mas Andi ini memiliki
2 karyawan yang membantu bosnya dalam memproduksi tahu tiap harinya. Di
Pabrik Tahu Mas Andi ini memproduksi tahu 10 papan atau 3 ember besar atau
lebih. Tiap 1 papan memiliki 135-155 potongan tahu atau lebih tergantung dari
ukuran potongannya.

Permasalahan umum yang sering dihadapi oleh pemilik pabrik tahu Mas
Andi adalah bahan baku yang tidak sesuai dengan keinginan konsumen atau
pedagang kaki lima sehingga Tahu yang di prediksi tidak memenuhi harapan dari
konsumen. jadi untuk memprediksi atau meramalkan barang yang diproduksi
dimasa mendatang berdasarkan data yang telah direkam sebelumnya. Prediksi
tersebut sangat berpengaruh pada keputusan pemilik pabrik tahu Mas Andi untuk
menentukan jumlah barang yang harus disediakan oleh pabrik tahu Mas Andi,
apabila memesan barang dalam jumlah yang cukup banyak dan ternyata pemesan
atau pedagang eceran tersebut hanya mengambil beberapa saja.

Dengan adanya peramalan, maka perusahaan dapat mencapai tujuan serta
pengambilan keputusan dalam produksinya. hal ini bertujuan agar dapat
mengetahui permintaan yang akan datang dan kesalahan peramalan[2]



permintaan yang akan datang dan juga meminimumkan kesalahan peramalan yang

akan datang [2]

Tabel 1. 1 Data Hasil Produksi Tahu perminggu 2019

No Bulan Minggu 1 | Minggu 2 | Minggu 3 | Minggu 4 | Jumlah
1 Januari 9918 9828 9576 9765 39087
2 | Februari 9702 8946 9450 8820 36918
3 Maret 8883 8820 8820 9954 36477
4 April 9828 9765 9828 9450 38871
5 Mei 9135 8946 9450 9387 36918
6 Juni 9261 9324 9261 9765 37611
7 Juli 9828 9954 8883 9765 38430
8 | Agustus 9072 9009 9324 9702 37107
9 | September 9387 9828 9261 9450 37926
10 | Oktober 9198 8946 8883 9954 36981
11 | November 8820 9009 8946 8820 35595
12 | Desember 9576 8883 9072 10080 37611

Total 449532

(Sumber : Pabrik Tahu Mas Andi 2019)

Table di atas menunjukkan bahwa pabrik tiap minggunya memproduksi
9000-10.000 tahu. Jadi data dari table diatas digunakan untuk memprediksi

pernjualan produksi tahu dan merupakan data penjualan pada tahun 2019 yang di

ambil dari pabrik tahu mas andi. Berdasarkan data table di atas, terlihat bahwa

produksi tahu tiap hari minggunya mengalami peningkatan dan penurunan.

Variable yang akan digunakan dalam penelitian ini. Target produksi tahu dengan

output pencapaian adalah naik turun.

Prediksi merupakan suatu proses untuk meramalkan atau memperkirakan

suatu variable dimasa yang akan datang. Dalam kasus prediksi biasanya data yang

sering digunakan adalah data kuantitatif. Prediksi tidak harus menghasilkan suatu




jawaban yang pasti kejadian, melainkan berusaha mencari jawaban yang
sedekat mungkin dengan kejadian yang akan terjadi[3]

Pada penelitian ini menggunakan metode Least Square karena merupakan
salah satu metode berupa data deret berkala atau time series, yang mana dibutuhkan
data-data penjualan dimasa lampau untuk melakukan peramalan penjualan dimasa
mendatang sehingga dapat ditentukan hasilnya.[4]

Dalam penerapan metode Least Square telah pernah lakukan oleh peneliti
atas nama nindian puspa dewi dengan menggunakan Metode Least Square akurasi
pada sistem mencapai akurasi maksimal mencapai 90% pada tahun 2014 pada tahun
2016[5]

1.2.  ldentifikasi Masalah

Berdasarkan latar belakang diatas dapat di identifikasi permasalahannya

antara lain yaitu: bagaimana cara untuk memprediksi produksi tahu tiap minggunya

agar tidak mengalami peningkatan atau penurunan produksi tahu

1.3. Rumusan Masalah
1. Bagaimana hasil penerapan metode Least Square, untuk meramalkan jumlah
produksi tahu pada periode berikutnya?
2. Bagaimana hasil akurasi penerapan metode Least Square untuk redikasi
produksi tahu di pabrik tahu mas Andi Kota Gorontalo?

1.4,  Tujuan Penelitian
1. Sesuai dengan permasalahan diatas, maka tujuan dari penelitian ini adalah
mengetahui hasil penerapan metode least square dalam memprediksi hasil
produksi tahu pada pabrik tahu.
2. Untuik memperoleh tingkat akurasi yang baik dalam melakukan prediksi
penjualan tahu.
1.5.  Manfaat Penelitian
1. Manfaat Teoritis :
Memberikan masukkan bagi perkembangan ilmu pengetahuan, khususnya pada
bidang industri yaitu berupa prediksi dengan metode Least Square



2. Manfaat Praktis :
Dapat membantu pihak pabrik tahu mas andi kota gorontalo dalam proses

prediksi produksi tahu.
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2.1 Tinjauan Studi

Prediksi menggunakan metode Least Square merupakan bidang penelitian

yang telah banyak dikembangkan saat ini. Berikut penelitian terkait yang menjadi

referensi.
Tabel 2. 1. Penelitian Tentang Prediksi dengan Least Square
Peneliti Judul Diskripsi Singkat
Medyantiwi Aplikasi Peramalan | Penelitian ini menggunakan metode
Rahmawita & Penjualan Obat least square dengan sampling sebanyak

Ilham Fazri, 2018.
[5]

menggunakan
Metode Least
Square di Rumah
Sakit
Bhayangkara.

120
Absolute Percentege Error (MAPE)

item dan menggunakan Mean

untuk perhitungan error.Hasil

peramalan menggunakan metode least
square mempunyai error (tingkat
kesalahan) yang diukur dengan MAPE
adalah 3%. Hal ini menunjukkan metode
least square sangat bagus
dalammeramalkan stok obat masa yang

akan datang.

Robbunallah
Restu A &
Syahib Natarsyah
2017.

[4]

Penerapan Metode
Least Quare Untuk
Prediksi Hasil
Sadap Karet.

Hasil penelitian yang dilakukan dengan
menggunakan metode least square dalam
prediksihasil  sadap  karet, maka
kesimpulan dapat memberikan hasil
prediksi target produksi bulanantahunan.
Hasil

akurasimenggunakan

perhitungan tingkat

metode  Least
Square untuk data sebesar 66,7% sesuai

dan 33.3% data tidaksesuai.




Peneliti Judul Diskripsi Singkat

Syafitri & Rahyul | Prediksi Tingkat Dari hasil penelitian dengan
Amri, 2019. [6] membandingkanhasil data aktual dengan

Pertumbuhan hasil prediksi menggunakan data 11
Penduduk

tahun sebelumnya
menggunakan

2.2 Tinjauan Pustaka

2.2.1. Data Mining
Data mining yaitu proses mencari pola atau informasi menarik dalam data

yang terpilih dengan menggunakan teknik dan metode tertentu. Teknik, metode
atau algoritma dalam data mining sangat bervariasi. Pemilihan metode atau
algoritma yang tepat sehingga sangat bergantung pada tujuan dan proses KDD

secara keseluruhan [7]
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Gambar 2. 1. Proses Konwledge Discoveryin Data Database (KDD)
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Istilah data mining dan knowledge discovery in database (KDD) seringkali
digunakan secara bergantian untuk menjelaskan proses penggalian informasi yang
tersembunyi dalam suatu baris data yang besar. Atau Sebenarnya kedua istilah
tersebut memiliki konsep yang berbeda, tetapi berkaitan satu sama lain. Salah satu
tahapan dalam keseluruhan proses KDD yaitu data mining[8].

Secara sederhana, data mining dapat diartikan sebagai proses mengekstrak
atau “menggali” knowledge yang ada pada sekumpulan data. Banyak orang yang
setuju bahwa data mining adalah sinonim dari Knowledge Discovery in Database,
atau biasa disebut KDDI[8].

2.2.2. Prediksi (Forcasting)
Prediksi (Forecasting) adalah suatu teknik analisa perhitungan yang

dilakukan dengan pendekatan kualitatif maupun kuantitatif untuk memperkirakan




kejadian dimasa depan dengan menggunakan referensi data-data di masa lalu untuk
meminimumkan pengaruh ketidakpastian[5]. Metode ini diterapkan dalam bagian
proses perencanaan produksi maka pihak perusahaan akan lebih terbantu dalam
penjadwalan produksi, karena metode ini dapat memberikan output terbaik pada
objek yang ditentukan. sehingga diharapkan resiko kesalahan yang disebabkan oleh
kesalahan perencanaan dapat ditekan seminimal mungkin[8].
2.2.3. Metode Least Square

Metode Least Square merupakan metode yang sering digunakan untuk
menentukan peramalan, karena hasil peramalannya dinilai detail dan teliti [9].
Metode Least Square merupakan salah satu metode berupa data deret berkala atau
time series, yang mana dibutuhkan data dimasa lampau untuk melakukan
peramalan penjualan dimasa mendatang sehingga dapat ditentukan hasilnya.
Metode Least Square juga dapat dikatakan sebagai metode peramalan yang
digunakan untuk melihat trend dari data deret waktu[10].
Persamaan metode Least Square:

Y= a+bx Q)

Keterangan:
Y = Jumlah data berlaka a = Nilai trend pada tahun b = Nilai trend pada tahun x / t

= waktu tertentu dalam bentuk kode

Dalam hal ini dilakukan pembagian data menjadi dua kelompok, yaitu:

a. Data genap, maka skor nilai t nya: ...,-5, -3,-1,1,3,5,....

b. Data ganjil, maka skor nilai t nya:....,-3,-2,-1,0,1,2,3,...

Kemudian untuk mengetahui koefisien a dan b dicari dengan persamaan sebagai
berikut[6]:

_ Xy
a= == )
=2E O

sehingga diharapkan resiko kesalahan yang disebabkan oleh kesalahan

perencanaan dapat ditekan seminimal mungkin[8].



2.2.4. Contoh Penerapan Metode Least Square

Berikut adalah contoh penerapan Least Squarepada data yang penulis
dapatkan[11].

Tabel 2. 2. Data Penjualan Sepeda Motor

No | Nama Sepeda Motor Tahun 2012 Tahun 2013 Tahun 2014
1 | BYSON 50 30 30
2 | JUPITER MX 220 310 315
3 | JUPITER Z CW 40 45 35
4 | MIOSOUL GT 120 80 85
5 | SCORPIO Z 15 10 10
6 | V-IXION 450 400 410

Tabel 2. 3. Menghitung jumlah Y,X,Y dan x?sepeda motor Byson

Tahun | Penjualan(Y) | X [ XY | x2
2012 50 -1 50 |1
2013 30 0 0 0
2014 30 1| 30 1
> 110 0| -20 | 2
110
= &=—=36,6
a n 3
_Xyx _ 20
bz 2z

Persamaan trend menjadi : y =a + bX =36.6 + -10 = 27

Dapat diprediksikan penjualan sepeda motor Byson pada tahun 2015 adalah 27

unit.

2.2.5. Evaluasi model

Mean Absolute Percentage Error (MAPE) merupakan ukuran kesalahan relatif,
selain Mean Absolute Deviation (MAD) dan Root Mean Squared Error (RMSE).
MAPE biasanya lebih berarti dibandingkan MAD karena MAPE menyatakan



https://aindhae.com/2020/04/cara-menghitung-mean-absolute-deviation.html
https://aindhae.com/2019/10/cara-menghitung-root-mean-squared-error.html

persentase kesalahan hasil pendugaan atau peramalan terhadap hasil aktual selama
periode tertentu yang akan memberikan informasi persentase kesalahan terlalu
tinggi atau terlalu rendah, dengan kata lain MAPE merupakan rata-rata kesalahan
mutlak selama periode tertentu yang kemudian dikalikan 100% agar mendapatkan
hasil secara persentase.

MAPE merupakan ukuran ketepan relatif yang digunakan untuk mengetahui
persentase penyimpangan hasil pendugaan. Pendekatan ini berguna ketika ukuran
atau besar variabel ramalan itu penting dalam mengevaluasi ketepatan ramalan.
MAPE mengindikasi seberapa besar kesalahan dalam menduga yang dibandingkan
dengan nilai nyata

Rumus Mape

Tt

1
MAPE — — § > 100%

A; — Fj; ‘

dimana:

nn adalah ukuran sampel
A _iAi adalah nilai data aktual
F_iFi adalah nilai data peramalan

Berdasarkan Lewis (1982), nilai MAPE dapat diinterpretasikan atau ditafsirkan ke
dalam 4 kategori yaitu:

1. <10% = sangat akurat

2. 10-20% = baik

3. 20-50% = wajar

4. >50% = tidak akurat
Semakin kecil nilai MAPE maka semakin kecil kesalahan hasil pendugaan,
sebaliknya semakin besar nilai MAPE maka semakin besar kesalahan hasil
pendugaan. Hasil suatu metode pendugaan mempunyai kemampuan peramalan
sangat baik jika nilai MAPE < 10% dan mempunyai kemampuan pendugaan baik
jika nilai MAPE diantara 10% dan 20%. [12]

2.2.6. Analisis sistem

1). Analisis sistem adalah kegiatan mendefinisikan kebutuhan fungsional yang
dapat diatasi oleh sistem serta meletakkan dasar-dasar untuk proses perancangan
sistem, penguraian dari sistem informasi yang utuh kedalam bagian-bagian
elemenya untuk mengidentifikasikan dan mengevaluasi permasalahan, kesempatan,
tantangan dan hambatan yang terjadi, serta kebutuhan yang diharapkan sehingga

dapat diusulkan tahap perbaikan. Dalam analisis sistem, informasi, sistem harus
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berada dibawa pengendalian manusia dan hal ini dapat dijalankan dengan cara
mengatur unsur-unsur atau norma-norma operasi sistemnya.

2). Proses analisis bertujuan untuk memahami masalah. Dalam analisis di
identifikasi dan dijelaskan oleh objek-objek yang terlibat dalam masalah tertentu,
dan bagaimana interaksi terjadi antara objek tersebut. Objek dalam analisis adalah
objek dari prespektif dunia nyata[13]

2.2.7. Desain sistem

Desain sistem dapat didefinisikan sebagai penggambaran, perencanaan, atau
pembuatan sketsa atau pengaturan dari beberapa elemen yang terpisah kedalam satu
kesatuan yang utuh dan berfungsi dalam objek tertentu.[10].

Desain sistem menentukan bagaimana suatu sistem akan menyelesaikan apa
yang mesti diselesaikan, tahap ini menyangkut mengkofigurasi dari komponen-
komponen perangkat lunak dan perangkat keras dari suatu sistem sehingga setelah
instalasi dari sistem akan benar-benar memuaskan rancangan yang telah ditetapkan

pada akhir tahap analisis sistem tertentu. [13].

2.2.8. Kontruksi Sistem
Konstruksi sistem atau perancangan sistem adalah penentuan proses dan

data yang di perlukan oleh sistem terbaru. Tujuan dari perancangan sistem ini yaitu
untuk memenuhi kebutuhan pemakai sistem serta untuk memberikan gambaran
yang jelas dan rancang bangun yang lengkap. Perancangan sistem mengandung dua
pengertian yaitu merancang sistem yang baru dan memperbaiki rancangan sitem
yang sudah ada dalam rancangan sistem.
Langkah-langkah yang dilakukan dlam tahap perancangan sistem yaitu :
1. Menyiapkan rancangan sistem yang terinci
2. Mengidentifikasi berbagai alternative konfigurasi sistem
3. Mengevaluasi berbagai alternatif konfigurasi sistem
4. Memilih konfigurasi terbaik
5. Menyiapakan usulan penerapan, menyetujui atau menolak penerapan sistem.

Pada tahap konstruksi dalam penelitian ini, penulias menggunkan DAD

(Diagram arus data) sebagai alat bantu. DAD pada dasarnya sebuah diagram yang
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menjelaskan bagaimana hubungan bersama dari bagian file, laporan, sumber
dokumen dan sebagainya.

Dapat diartikan DAD Menggantikan fungsi flowchart dan Pseucode sebagai
alat bantu pilihan untuk mendesain program yang berorientasi pada alur data
dengan konsep dekomposis.[11]

Berikut Merupakan komponen —komponen Diagram arus data (DAD) :

Tabel 2. 4. Komponen Diagram Arus Data

Simbol Keterangan

Buble symbol (lingkaran Yang
Menggambarkan Proses

Data Flow Symbol (Arus Data)

Yang Menggabarkan Arus Data

External Entity Symbol (
Entitas) Yang Menggabarkan

Sumber Data.

Data Storage Symbol ( Media
Penyimpanan) Yang
Menggabarkan Tempat Data

Tersimpan.

1. Entitas

Merupakan sumber data atau menjadi tujuan data , sumber dan tujuan tersebut
dibedakan dengan garis panah.
2. Proses

Proses adalah suatu manipulasi terhadap data, yang menggabarkan bagian dari

sistem yang mentransformasikan input menjadi output.
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3. Media Penyimpanan

Komponen ini digunakan untuk membuat model sekumpulan paket data dan
diberi nama dengan kata benda jamak, mislanya buku. Data store ini biasanya
berkaitan dengan penyimpanan secara komputerisasi, misalnya juga file disket, file
hardisk, dan file pita magnetic,
4. Arus Data

Suatu arus data digambarkan dengan anak panah yang menunjukan arah menuju
ke proses dan keluar dari suatu proses tertentu. Arus data ini digunakan untuk
menerangkan perpindahan data atau paket data/informasi dari suatu bagian sistem
ke bagian lainnya.

Rambu-rambu membuat Diagram arus data (DAD)
1. Menentukan Batasan Sistem

Batasan sistem harus ditentukan terlebih dahulu bertujuan agar pemakai
mengetahui dengan lingkungan mana saja kesistem mereka yamg terhubung, untuk
itu setiap komponen entitas (sumber atau tujuan) ini harus diberi nama sesuai
dengan lingkungan luar yang mempengaruhi sistem tersebut.
2. Membentuk Diagram Konteks

Diagram Konteks adalah diagram level tertinggi dari DAD yang
menggambarkan hubungan sistem dengan lingkungan luarnya, diagram konteks ini
menggabarkan satu kesatuan proses secara keseluruhan. Jika terdapat banyak arus
data kedalam diagram konteks, dan dapat diberikan kode angka atau abjad
kemudian diberikan penjelasan atau Istilah lain dari Diagram arus data adalah DAD
level 0.
3. Membentuk DAD Level 1 dan seterusnya

Diagram arus data Level 1 dan seterusnya menyediakan view tingkat tinggi bagi
system dengan mendekomposisikan DAD setiap level sebelummya, seperti
mengidentifikasikan setiap arus informasi (keluar dan masukkanya) dengan
merujuk pada setuap proses dan media penyimpanannya.
2.2.9. Pengujian Sistem

Pengujian sistem dilakukan untuk memeriksa kekompakan antara

komponen sistem yang diimplementasikan. Tujuan utama dari pengetesan sistem
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ini yaitu untuk memastikan bahwa elemen-elemen atau komponen —komponen dari
sistem yang telah berfungsi sesuai hasil yang telah diharapkan. Pengetesan perlu
dilakuakan untuk mencari kesalahan-kesalahan atau kelemahan-kelemahan yang
mungkin terjadi dalam pengetesan. Sistem ini juga merupakan pengetesan program
secara keseluruhan, adapun tahap yang dilakukan sebagai berikut[14]:
Mekanisme pengujian :
Pengetesan program aplikasi dengan cara menjalankan aplikasi.
1. Pengetesan pemasukan data, perubahan data, dan penghapusan data.
2. Pengetesan terhadap fungsi tombol yang terdapat pada masing-masing halaman
apakah berfungsi dengan baik.
a) Pengujian White Box
Pengujian White Box adalah pengujian yang didasarkan pada pengecekan
terhadap detail perancagan, menggunakan struktur kontrol dari desain program
secara procedural untuk membagi pengujian kedalam beberapa kasus pengujian.
Penentuan khas uji disesesuaikan dengan stuktur sistem pada Pengetahuan
mengenai program digunakan untuk mengidentifikasikan kasus uji tambahan.
Tujuan pengguna white box untuk menguji semua statement program.
1. Memberikan jaminan bahwa seua jalur independent suatu modul digunakan
minimal satu kali.
2. Menggunakan semua keputusan logis untuk semua kondisi true atau false
3. Mengeksekusi semua perulangan pada batasan nilai dan operasional pada
seitiap kondisi
4. Menggunakan struktur data internal untuk menjamin validitas jalur keputusan.
b) Pengujian Black Box
Pengujian Black box merupakan pendekatan komplementer dari teknik
white box, karena pengujian black box dihamparkan mampu mengungkapkan kelas
kesalahan yang lebih luas dibandingkan teknik white box, pengujian black box
berfokus pada pengujian persyaratan fungsional perangkat Ilunak, untuk
mendapatkan serangkaian kondisi input yang sesuai dengan persyaratan fungsional
suatu program. Pengujian Black Box yaitu pengujian aspek fundamental sistem

tanpa memperhatikan struktur logika internal perangkat lunak. Metode ini
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digunakan untuk mengetahui apakah perangkat lunak berfungsi dengan benar.
Pengujian Black Box merupakan metode perancangan data uji yang didasarkan pada
spesifikasi perangkat lunak. Data uji dibangkitkan, dieksekusi pada perangkat lunak
dan kemudian keluaran dari perangkat lunak dicek apakah telah sesuai dengan yang
diharapkan.

Pengujian Black Box berusaha menemukan kesalahan dalam kategori :
Fungsi-fungsi yang tidak benar atau hilang
Kesalahan interface
Kesalahan dalam struktur data atau akses database eksternal
Kesalahan performa

a w0 DN oE

Kesalahan inisialisasi dan terminasi.
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2.3 Kerangka Pikir

Masalah

\

Perancangan

°
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BAB Il1
METODE PENELITIAN

3.1 Jenis, Metode, Subjek, Objek, Waktu Dan Tempat Penelitian
Penelitian ini menggunakan metode penelitian studi kasus produksi Tahu.
Dengan demikian jenis penelitian ini adalah kuantitatif. Subjek penelitian ini adalah
Prediksi Produksi tahu dengan Menggunakan Metode Least Square. Penelitian ini

dimulai dari Januari — Me 2019 yang berlokasi pada Pabrik Tahu Mas andi

3.2 Pengumpulan Data

1. Data Sekunder

Data Sekunder adalah data yang diambil dari studi literatur yang dilakukan.
Sumber dari studi literatur yaitu jurnal. Makalah ilmiah atau buku yang
membahas tentang Metode Least Square.

2. Data Primer

Untuk memperoleh data primer yang merupakan data lapangan atau langsung
pada objek penelitian yang bertempat di Pabrik Tahu Mas Andi.

Teknik yang digunakan :

a. Observasi adalah meninjau atau mengamati secara langsung. Adapun pada
penelitian ini dilakukan dengan cara mengumpulkan data persediaan tahu pada
Pabrik tahu Mas Andi

b. Wawancara, dengan cara mengajukan pertanyaan kepada bagian yang
terkait pada Pabrik Tahu Mas Andi untuk proses prediksi tingkat kebutuhan

Tahu di Gorontalo.

Tabel 3. 1. Variabel Data

1 | Tahun Integer 2019 Parameter Input

2 | Mingguan Varchar Mingguan Parameter Input

3 | Persediaan Integer | 8000-10.000 Parameter Output
Tahu.
(20 — 23 Ember)

16
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3.3 Pemodelan/Abstraksi

Data Set

Penentuan Atribut

('Variabel)

Gambar 3. 1. Model Yang Diusulkan
3.3.1 Pengembangan Model
Langkah-langkah pokok dalam Prediksi Produksi Tahu di Kota Gorontalo
menggunakan Metode Least Square yaitu dengan alat bantu tools VB Net, Database
MySQL serta WhiteBox dan BlackBox untuk menguji kinerja sistemnya.
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3.3.2 Evaluasi Model
Model yang dihasilkan kemudian dievaluasi dengan menggunakan Root m

Mean Square Error (RMSE) untuk mengetahui Error.

3.4 Pengembangan Sistem

Sistem yang diusulkan digambar mengguankan flowchart berikut ini :

3.4.1 Sistem Yang Diusulkan

Input Output

Password Login
Admin

¥
, ) Edit
Login > Password Laporan Hasil
‘1: ‘]! Predilksi
[ \
Input Data Set & J Save
Data Training Password
4

Setting Data Set

Proses Prediksi
menggunakan
Least Square

N\

Hasil Prediksi ]

v

Save Hasil

Gambar 3. 2. Sistem Yang Diusulkan

3.4.2 Analisis Sistem

Analisis sistem yang menggunakan pendekatan procedural structural yang

digambarkan dalam bentuk :

a)
b)
c)
d)

Diagram Konteks, menggunakan alat bantu DFD
Diagram berjenjang, menggunakan alat bantu DFD
Diagram Arus Data Level 0,1,dst menggunakan alat bantu DFD

Kamus Data menggunakan alat bantu visio
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3.4.3 Desain Sistem
a. Desain Output, menggunakan DFD dalam bentuk :
- Desain Output secara Umum
- Desain Output secara Terinci
b. Desain Input, menggunakan DFD dalam bentuk :
- Desain Output secara Umum
- Desain Uotput scara Terinci
c. Desain Basis Data, menggunakan DFD dalam bentuk :
- Struktur Data
- Entity Relationship Diagram
d. Desain Teknologi, menggunakan dalam bentuk :
- Model Jaringan dari sistem stand alone
- Spesifikasi hardware dan software yang direkomendasikan
e. Desain Program, Meggunakan dalam bentuk :
- Program pada proses penerapan metode Least Square
3.5  Konstruki Sistem
Pada tahap ini pembuatan sistem menggunakan tools VB Net dan Database
MySQL serta White Box Testing dan Black Box Testing untuk menguji kinerja
sistem dan pengukuran akurasi menggunakan Mean Absolute Percentage Error
(Mape). Pada tahap ini kita melakukan tahap produksi sistem hasil analisa dan
desain sistem sebelumnya. Termasuk di dalamnya menginstal paket tambahan
untuk menjalankan program, menulis listing program dan membangunnya dalam
bentuk sebuah formulir, antar muka dan integrasi sistem-sistem program yang
terdiri dari input, proses dan output yang tersusun dalam sebuah sistem menu

sehingga dapat dijalankan oleh pengguna dari sistem tersebut.

3.6 Pengujian Sistem

Setelah dilakukan tahap analisa, desain dan produksi sistem, maka kita
melakukan tahap pengujian, dimana seluruh perangkat lunak, program tambahan
dan semua program yang terlibat dalam pembangunan sistem diuji untuk
memastikan sistem dapat berjalan dengan semestinya. Testing di fokuskan pada

logika internal, fungsi eksternal yang mencari segala kemungkinan kesalahan dari
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sistem yang dibuat. Pada tahap ini dilakukan review dan evaluasi terhadap sistem
yang dikembangkan, apakah sudah sesuai denga rancangan atau belum. Jika terjadi
hal-hal yang tidak sesuai dengan yang diharapkan, kemudian dilakukan revisi atau
perbaikan supaya produk tersebut dapat dioperasikan dengan baik dan siap untuk
di implementasikan. Pengujian yang dilakukan dengan menggunakan teknik
pengujian perangkat lunak yaitu:
a. Pengujian White Box

Software yang sudah direkayasa kemudian diuji dengan metode white box
testing pada kode program proses penerapan metodenya/modelnya. Kode program
tersebut kemudian dipetakan kedalam bentuk flowgraph (bagan alir kontrol) yang
tersusun dari beberapa nide danedge. Berdasarkan flowgraph, ditentukan jumlah
region dan Cyclomatic Complexity (CC). Apabila Independent Path= V(G)=(CC)
= Region, di mana setiap Path hanya dieksekusi sekali dan sudah benar, maka sistem
dinyatakan efisien dari segi kelayakan logika pemrograman.
b. Pengujian Black Box

Pengujian Black Box melalui program VB Net dan Database My SQL.
Selanjutnya software diuji pula dengan metode black box testing yang focus pada
keperluan fungsional dari software dan berusaha untuk mencari/menemukan
kesalahan dalam sistem tersebut. Adapun kesalahan yang diantisipasi diantaranya:
(1).Fungsi-fungsi yang salah atau hilang; (2).kesalahan interface; (3).kesalahan
dalam struktur data atau akses basis data ekseternal; (4).kesalahan performa;
(5).kesalahan ini sialisasi dan terminasi. Jika sudah tidak ada kesalahan-kesalahan
tersebut, maka sistem dinyatakan efisiendari segi kesalahan komponen-komponen

system.



BAB IV
HASIL PENELITIAN

4.1.  Hasil Pengumpulan Data
Tabel 4. 1. Hasil Pengumpulan Data

1 2019 Januari 1 9918
2 2019 Januari 2 9828
3 2019 Januari 3 9576
4 2019 Januari 4 9765
5 2019 Februari 1 9702
6 2019 Februari 2 8946
7 2019 Februari 3 9450
8 2019 Februari 4 8820
9 2019 Maret 1 8883
10 2019 Maret 2 8820
11 2019 Maret 3 8820
12 2019 Maret 4 9954
13 2019 April 1 9828
14 2019 April 2 9765
15 2019 April 3 9828
16 2019 April 4 9450
17 2019 Mei 1 9135
18 2019 Mei 2 8946
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19 2019 Mei 3 9450
20 2019 Mei 4 9387
23 2019 Desember 4 10080

4.2.  Hasil Pemodelan
Tahapan Perhitungan Least Square Untuk Pemodelan Perhitungan

Diambil Berdasarkan perminggu

Tabel 4. 2. Hasil Pemodelan

2019 Januari 9.918 -11 -109.098 121
2019 Februari 9.702 -9 -87.318 81
2019 Maret 8.883 -7 -62.181 49
2019 April 9.828 -5 -49.140 25
2019 Mei 9.135 -3 -27.405 9
2019 Juni 9.261 -1 -9.261 1
2019 Juli 9.828 1 9.828 1
2019 Agustus 9.072 3 27.216 9
2019 September 9.387 5 46.935 25
2019 Oktober 9.198 7 64.386 49
2019 November 8.820 9 79.380 81
2019 Desember 9.576 11 105.336 121
Total n=12 112.608 -11.322 572
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Untuk mencari nilai a dan b yaitu
a=112.608 =9384
12
b= -11.322 =19,79371
572
Y =a+b(x)

Untuk memprediksi minggu ke 1 bulan Januari 2020 maka nilai X nya adalah

13, sehingga :
Y =9384 +-19,79371 x 13
Y =9.126,68177 = 9.127

Sehingga produksi tahu pada minggu ke 1 bulan Januari 2021 diperkirakan
sebesar 8.652 pcs.



4.3
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Hasil Pengembagan Sistem

4.3.1. Desain Sistem Secara Umum

4.3

1.1

Diagram Konteks

- Data User

- DataSet

- Setfing Datatset ' A
- Pemodelan 0

Admin

- Proses Prediksi Proses Prediksi b
- Hitung Akurasi

Prediksi Produksi  [¢ Pimpinan
Tahu

h 4

4.3

1.2,

- Lap. Dataset
- Lap. Hasil Prediksi J
- Lap. Hasil Akurasi

Lap. Hasil Prediksi

Gambar 4. 1. Diagram Konteks

Diagram Berjenjang

Prediksi Produksi
Tahu

Entry Data

Pembuatan
Laporan

Proses

|

p

11

7 (

13 | 21 22 ]( 23 3.1 32 33

|

Enfry Data
User

[

Entry Data
Dataset

|
Entry Setting Pemodelan Pengujian Proses Pemb. Lap. Pemb. Lap. Pemb. Lap.
Dataset Model Prediksi Dataset Hasil Prediksi Hasil Akurasi

”J

Gambar 4. 2. Diagram Berjenjang



4.3.1.3.
43.1.3.1.

Y

Admin

Diagram Arus Data

DAD Level 0
- Data User ( 1 N
- DataSet

- Setting Dataset

- Proses Prediksi Produksi tahu
- Proses Hitung Akurasi
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FProses Prediksi

Fimpinan

Lap. Hasil Prediksi

- Lap. Data Set
- Lap. Hasil Pradiksi
- Lap. Hasil Akurasi

Data User
» <—|—>| F1 ‘ tbUser
Entry Data Entry
—| Data
‘ ‘ F2 ‘ tbDataset I
;I—/ Dataset |
=| F3 ‘ Thsetting_Dataset
Y
1 Data User
2
Dataset
Transaksi
* ‘ F4 ‘ tbPrediksi
Prediksi
Prediksi
2
Dataset
Pembuatan
Laporan ‘ F2 ‘ tbDataSet
R —

Gambar 4. 3. DAD Level 0




4.3.1.3.2. DAD Level 1 Proses 1

- Data User

11P

Admin

Data User
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Entry Data
User

- Dataset

R —

12P

Data User

F1

tbUser

Y

- Setting Dataset

A 4

Entry Data Set

A

Entry Dataset

v

A —

TS

1.3P -

Dataset

F2

tbDataset

Entry Setting Dataset

R —

A

Setting dataset

Gambar 4. 4. DAD Level 1 Proses 1

\

F3

thSetting_Datatset
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Dataset I

F2 | tbDatset

Setting Dataset

4.3.1.3.3. DAD Level 1 Proses 2
21P
Proses Prediksi Produksi Tahu -
Pemodelan
CEEE—

[

F3 | tbSetting_Dataset

| FSI tbAkurasi

Admin

Pimpinan

Tll

Proses Prediksi Produksi Tahu

A
Pengujian Model
Proses Hitung Akurasi
( 22P \ DataSet
Setting Dataset
Pengujian Model
ee———
22P
Proses
Proses Prediksi Produksi Tahu Prediksi
4’| F4 | tbPrediksi
Proses Prediksi

| F3l tbSetting_Dataset

Gambar 4. 5. DAD Level 1

Proses 2




4.3.1.3.4.

DAD Level 1 Proses 3

3.1P

F2

tbDataset

Dataset
—

Dataset

- Lap. Data Set
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Pemb. Lap.
Dataset

[

Lap. Hasil Prediksi

Prediksi

F4

tbPrediksi

e

Prediksi

Pemb. Lap.
Hasil Prediksi

T aap Y
3.3P

v

F2

tbDataset

Dataset
JE

4.3.1.4.

- Lap. Hasil Prediksi

- Lap. Hasil Akurasi

Pimpinan

Y

Pemb. Lap.
Hasil Akurasi

R —

Gambar 4. 6. DAD Level 1 Proses 3

Kam

us Data

Kamus Data atau Data Dictionary adalah katalog fakta tentang data dan

kebutuhan-kebutuhan informasi dari suatu sistem pendukung keputusan. Kamus

data digunakan untuk merancang input, file-file/database dan output. Kamus data

dibuat berdasarkan arus data yang mengalir pada DAD, dimana didalamnya

terdapat struktur dari arus data secara detail.




Tabel 4. 3. Kamus Data User
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Nama Arus Data

Data User

Penjelasan : Input Data User

Periode . Setiap ada penambahan data User

Bentuk Data : Dokumen

Arus Data ra-1,1-F1, F1-1,a-1.1P,1.1P-F1.F1-1.2p
No Field Name Type Size Ket
1 | User_Id C 10 User Id
2 | Username C 50 User Name
3 | Password C 100 Password
4 | Level C 15 Level
5 | Status C 10 Status

Tabel 4. 4. Kamus Dataset

Nama Arus Data

: Dataset

Penjelasan : Input Dataset
Periode . Setiap ada penambahan Datset
Bentuk Data : Dokumen
Arus Data :1-F3,F3-2,F2-2,a-1.1P,a-1.2P,F2-1.3P,F3-2-1P,F4-2.2P F2-
3.1P,F2-3.2P,F2-3.3P
No Field Name Type Size Ket
1 | Id_Dataset C 7 Id_Dataset
2 | Tahun C 4 Tahun
3 | Id_bulan N 2 Id_bulan
4 | Minggu N 1 Minggu
5 | Jumlah N 6 Jumlah
6 | User_id C 10 User _id
7 | No_Indeks N 3 No_indeks
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Tabel 4. 5. Kamus Setting Dataset

Nama Arus Data : Data Setting Dataset

Penjelasan . Input Setting Dataset

Periode . Setiap ada penambahan Setting Dataset

Bentuk Data : Dokumen

Arus Data :a-1,a-1.3P,1.3P-F3,F3-1.3P,2.1P-F4,F4-2.1P,F4-2.2P
No Field Name Type Size Ket
1 | Minggu N 1 Minggu
2 | Dataset_ Awal N 3 Dataset Awal
3 | Dataset_Akhir N 3 DatasetAkhir
4 | Akurasi_Awal N 3 Akurasi_Awal
5 | Akurasi_Akhir N 3 Akurasi_Akhir
6 | Nilai_a N 6,2 Nilai_a
7 | Nilai_b N 6,2 Nilai_b
8 | Bulan_titik D 8 Bulan_titik
9 | Ket C 10 Ket

Tabel 4. 6. Kamus Dara Prediksi

Nama Arus Data : Data Prediksi

Penjelasan . Input Data Prediksi
Periode : Setiap ada penambahan data Prediksi
Bentuk Data : Dokumen
Arus Data ‘a-2,b-2,2-F4,F4-2,F4-3,a-2.1P,a-2.2P,2.2P-F6,b-2.2P,F4-3.2P,
3.2P-a,3.2P-b,F4-3.3P
No Field Name Type Size Ket
1 | Id_Dataset C 7 Id_Dataset
2 | Tahun C 4 Tahun
3 | Id_Bulan N 2 Id_Bulan
4 | Minggu N 1 Minggu




5 | Nilai_x 4 Nilai_x
6 | Prediksi(y) N 6 Prediksi(y)
7 | User_id C 10 User _id
Tabel 4. 7. Kamus Data Akurasi
Nama Arus Data : Data Akurasi
Penjelasan : Input Data Akurasi
Periode . Setiap ada penambahan data Akurasi
Bentuk Data : Dokumen
Arus Data :a-0,0-a,a-2.a-3,a-2.2P,3.3-a
No Field Name Type Size Ket
1 | Id_Dataset C 7 Id_Dataset
2 | Tahun C 4 Tahun
3 | Id_bulan N 2 Id_bulan
4 | Minggu N 1 Minggu
5 | Nilai_x N 4 Nilai_x
6 | Prediksi_y N 4 Prediksi_y
4.3.1.5. Desain Output Secara Umum
Daftar Output Yang Didesain
Untuk : Pabrik Tahu Mas Andi
Tahap : Rancangan sistem secara umum
Tabel 4. 8. Daftar Output Yang Dldesain
Kode Nama Tipe | Format| Media | Alat o )
Output Output Output | Output | Output | Output Distribusi | - Periode
0-001 Laporan Internal | Tabel | Kertas | Printer | Admin Non
Dataset Periodik
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Laporan N
on
0-002 | Hasil Internal | Tabel | Kertas | Printer | Admin o
o Periodik
Prediksi
Laporan
Non
0-003 | Hasil Internal | Tabel | Kertas | Printer | Admin o
) Periodik
Akurasi
4.3.1.6. Desain Input Secara Umum
Daftar Input Yang Didesain
Untuk : Pabruk Tahu Mas Andi
Tahap : Rancangan sistem secara umum
Tabel 4. 9. Daftar Input Yang Didesain
Kode _
Nama Input Sumber Input Periode
Input
[-001 | Entry Data User Admin Non Periodik
[-002 | Entry Dataset Admin Non Periodik
[-003 | Entry Setting Dataset Admin Non Periodik
[-004 | Entry Tabel Koefisien Least Square Admin Non Periodik
1-005 | Entry Prediksi Produksi Tahu Admin Non Periodik
[-006 | Hitung Akurasi Admin Non Periodik




43.1.7. Desain Database secara Umum
DAFTAR FILE YANG DIDESAIN

Untuk : Pabrik Tahu Mas Andi
Tahap : Rancangan sistem secara umum

Tabel 4. 10. Daftar File Yang Diterima
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Kode ) ) ) | Organisasi ) )
] Nama File Tipe File Media File ] Field Kunci

File File
F1 tbUser Master Hard Disk Index Primary
F2 tbDataset Master Hard Disk Index Primary
F3 | tbSetting_Dataset Master Hard Disk Index Primary
F4 tbPrediksi Master Hard Disk Index Id_dataset
F5 tbAkurasi Master Hard Disk Index Id_dataset

4.3.2. Desain Arsitektur

Agar sistem dapat berjalan secara maksimal maka disarankan untuk menggunakan

perangkat hardware dan software sebagai berikut :

Prosessor Intel 600 MHz

Ram Minimal 2 GB

VGA minimal 16 Bit

Harddisk minimal ruang kosong 100 MB

o~ w0 D

Operating Sistem minimal Windows 7 ke atas
6. Tools : Xampp, MySgl Conector ODBC, CRRedist2010

4.3.3. Desain Interface

4.3.3.1. Mekanisme User
Tabel 4. 11. Interface Design — Mekanisme User

Users Kategori Akses Input Akses Output

Admin Administrator All All
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- Prediksi
Datatesting baru
User Operator - Lap. Hasil Lap. Hasil Prediksi
Prediksi
- Utility
4.3.3.2. Mekanisme Navigasi

Master  Proses  Laporan Utility Keluar

Prediksi Produksi tahu menggunakan metode least square

Gambar 4. 7. Interface Design - Mekanisme Navigasi
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4.3.3.3. Mekanisme Input

Cari user Enter Text

| Reset || Edit || Hapus |

Gambar 4. 8. Interface Design : Mekanisme Input — Data Atribut

User ID

User Name

Level

Status

Gambar 4. 9. Interface Design : Mekanisme Input — Data Atribut



port File Database Exce
| Enter Text Pilih file I | Import I

Gambar 4. 10. Interface Design : Mekanisme Input — Dataset

Minggu Ke

Jumlah

Gambar 4. 11. Interface Design : Mekanisme Input — Tambah Dataset
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(-—Settl'ng Dataset Perhitungan—-\

[+] [«]

.

r—settl'ng Dataset Al

No Recerd 5/D

Gambar 4. 13. Interface Design : Mekanisme Input — Setting Dataset

S —
-

Data Training H Tahel Koefisien

Iml Data l:l

Gambar 4. 12. Interface Design : Mekanisme Input — Data Training
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Prediksi | Hazil Prec ks
Y= a+hX
—predikst .
T —
Bulan | [ | H
msiortg [ ]
Prediksl Produksi Tahu [¥] |:|
| ==
|

Gambar 4. 14. Interface Design : Mekanisme Input — Proses Prediksi Perminggu

-

Mape=

— ‘ Hitung Mape ‘ |x Tutup |

Gambar 4. 15. Interface Design : Mekanisme Input — Hitung Kesalahan MAPE
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4.3.3.4. Mekanisme Output

PABRIK TAHU MAS ANDI

JI. Rocky Katili, Kec. Telaga, Desa Hulawa, Kab Gorontalo
No Telp : 0823-4967-3184

Laporan Dataset Produksi Tahu

NO TAHUN BULAN JUMLAH
PRODUKSI
999 9999 X 999

Vo Vo

Gambar 4. 16. Interface Design : Mekanisme Output — Laporan Dataset

PABRIK TAHU MAS ANDI

JI. Rocky Katili, Kec. Telaga, Desa Hulawa, Kab Gorontalo
No Telp : 0823-4967-3184

Laporan Hasil Produksi

No Tahun Bulan Minggu Prediksi Jml
Produksi
99 9999 X(10) 9 999

Vv v

Gambar 4. 17. Interface Design : Mekanisme Output — Laporan Hasil Prodiksi
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PABRIK TAHU MAS ANDI

JI. Rocky Katili, Kec. Telaga, Desa Hulawa, Kab Gorontalo
No Telp : 0823-4967-3184

Laporan Hasil Akurasi

Nomor. Urut Bulan Data aktual Data Prediksi (Error Mape)
Tahun (v) (v)
99 X9999 99 99 99

R EEE

Gambar 4. 18. Interface Design : Mekanisme Output — Laporan Hasil Akurasi

4.3.4. Desain Data
Data yang diperoleh pada sistem ...... ini menggunakan format :
1. Microsoft Excel (.xIx) sebagai tempat penyimpanan external
2. Database MySql untuk mengolah dan menyimpan data
3. Keduanya dihubungkan dan dimanupulasi dengan teknik disconnected data

4.34.1. Struktur Data

Tabel 4. 12. Data Desain : Struktur Data - Data User

Nama File : thUser

Tipe File : Master

Primary Key : User_lId

Forigen Key : -

Media : Harddisk

Fungsi : Merupakan data pengguna aplikasi

Struktur Data :
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No Field Name Type Size Ket
1 | User_Id Varchar 10 User Id
2 | Username Varchar 50 User Name
3 | Password Varchar 100 Password
4 | Level Varchar 15 Level
5 | Status Varchar 10 Status
Tabel 4. 13. Data Desain : Struktur Data - Dataset

Nama File : tbDataset

Tipe File : Master

Primary Key : Id_dataset

Forigen Key : -

Media - Harddisk

Fungsi : Merupakan data Atribut

Struktur Data :
No Field Name Type Size Ket
1 | Id_dataset Char 7 Id_dataset
2 | Tahun Char 4 Tahun
3 | Id_bulan Tinyint 2 Id_bulan
4 | Minggu Int 1 Minggu
5 | Jumlah Int 6 Jumlah
6 | User_id Varchar 10 User_id
7 | No_indeks Int 3 No_indeks
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Tabel 4. 14. Data Desain : Struktur Data - Setting Dataset

Nama File : tbSettingdataset

Tipe File : Master

Primary Key : Minggu

Forigen Key : -

Media : Harddisk

Fungsi : Merupakan data pengguna aplikasi

Struktur Data :
No Field Name Type Size Ket
1 | Minggu Int 1 Minggu
2 | Dataset_awal Tinyint 3 Dataset_awal
3 | Dataset_akhir Tinyint 3 Dataset_akhir
4 | Akurasi_awal Tinyint 3 Akurasi_awal
5 | Akurasi_akhir Tinyint 3 Akurasi_akhir
6 | Nilai_a Float Nilai_a
7 | Nilai_b Float Nilai_b
8 | Bulan_titik Char 10 Bulan_titil
9 | Ket Varchar 10 Ket

Tabel 4. 15. Data Desain : Struktur Data - Prediksi

Nama File
Tipe File
Primary Key
Forigen Key
Media

Fungsi

: thPrediksi
: Master
- Id_dataset

: Harddisk
: Merupakan data Atribut

Struktur Data :
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No Field Name Type Size Ket
1 | Id_dataset Char 7 Id_dataset
2 | Tahun Char 4 Tahun
3 | Id_bulan Tinyint 2 Id_bulan
4 | Minggu Int 1 Minggu
5 | Nilai_x Int 4 Nilai_x
6 | Prediksi_y Int 6 Prediksi_y
7 | User_id Char 10 User_id
Tabel 4. 16. Data Desain : Struktur Data - Data Akurasi

Nama File : tbDataAkurasi

Tipe File : Master

Primary Key : 1d_dataset

Forigen Key : -

Media : Harddisk

Fungsi : Merupakan data Atribut

Struktur Data :
No Field Name Type Size Ket
1 | Id_dataset Char 7 Id_dataset
2 | Tahun Char 4 Tahun
3 | Id_bulan Tinyint 2 Id_bulan
4 | Minggu Int 1 Minggu
5 | Nilai_x Int 4 Nilai_x
6 | Prediksi_y Float 10 Prediksi_y
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4.3.4.2. Relasi
Q0> doproduksi_tahu.tbakurasi
GO dbproduksi_tahu thprediksi 4 ¥ id_dataset : char(7)
@ id_dataset : char(7) » / =) tahun : char(4)
El tahun : char(4) ’ # id_bulan : tinyint(2)
# id_bulan : tinyint(2) # minggu : int(1)
# minggu : int(1) L dbproduksi_tahu thdataset # nilai_x : int(4)
# nilai_x : int(4) 4@ id_dataset : char(7) .- # prediksi_y : float
# prediksi_y : int(6) 5 tahun : char(4)
) user_id : char(10) # id_bulan : tinyint(2)
# minggu : int(1)
# jumlah : int(6)
=l user_id : varchar(10)
# no_indeks : int(3)
0 dvproduksi_taho thsetting_dataset
@ minggu : int(1)
# dataset_awal : tinyint(3)
# dataset_akhir : tinyint(3)
# akurasi_awal : tinyint(3)
T dbproduksi_tahu.tbuser # akurasi_akhir : tinyint(3)
@ user_id : varchar(10) # nilai_a : float
= nama_user : varchar(50) # nilai_b : float
=l password : varchar(100) = bulan_titk : char(10)

=l level @ varchar(15) 5 ket : varchar(10)
=l status : varchar(10)

Gambar 4. 19. Desain Relasi Antar Tabel

Pada konstruksi sistem, hasil dari analisis dan desain sistem kemudian
diterjemahkan kekonstruksi sistem/software dengan menggunakan bahasa
pemrograman Visual Stuido (Visual Basic .Net 2010). Adapun alat bantu yang

digunakan pada tahap ini adalah :

1. Visual Basic .Net 2010 untuk pemrogramannya
2. MySql untuk databasenya

3. Crystall Report untuk laporannya

4. ODBC untuk conector databasenya

4.3.5. Pscode Proses
STATEMENT NODE

Sub ProsesLastSquare()

Dim NBaris, NData AS INTEYET .....ccveiiiieiieiieciese ettt te e te e stestesse e esestesnennens 1
DIiM TotY =0, TOEXY =0, TODXX =0 eeeeeeeee ettt e et e e e et e e s e e s eneeeseneeen 1
Call TAMPIHKANAALA() +..veveveieiiiiiii bbb 2
For brs As Integer =0 To NIMIDALA — 1 ....ocuoviiiiiiiiereriesesese e 3
L0 L T USRS 4
thnl = dg2.1tem(0, BrS).VaIUE .......ccooveiieiiee e 4
bInl = NilaiBulan(dg2.1tem(1, brs).Valug) .........cccccoriimiiiniiiiieeenecnee e 4

tgll = CDate(tgla & "-" & bIN1 & "-" & thNL) ..coccviviiiiiiiic e 4
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MENCANNITAIX()  ooveviieitesere ettt bbbt beste e 5
dg2.1tem(3, brs).Value = NIAI_X .....coiiieiiei e 6
dg2.1tem(4, brs).Value = dg2.ltem(3, brs).Value * dg2.ltem(2, brs).Value 'X.Y ............. 6
dg2.1tem(5, brs).Value = dg2.ltem(3, brs).Value * dg2.ltem(3, brs).Value 'X.X ............. 6
TotY =TotY + dg2.1tem(2, Brs).ValUe ... 6
TotXY = TotXY + dg2.1tem(4, brs).Value ........cccooeiiiiiincireeseeces e 6
TotXX = TotXX + dg2.1tem(5, brs).Value ........cccooeiiiiiieiireecee e 6
[N =3 ST TP TP T TP PR PP PR PRPRPRPRPRPROIN 6
NBANS = NIMIDALA ....etiieiieeeii ettt sttt e st be st be e e besee st eee e arenea 7
NDAA = NIMIDALA ...c.eeeieiieieee ettt bbbt bbbt et sb bbb besbe e 7
2. ROWS.AGA(™) erettiieeiieiet sttt sttt st e b e reabeans 8
g2.ROWS. AGA("TOLAI™) 1vviviiiiiisiiise ettt e 8
dg2.ltem(1, nBaris + 1).Value = "n =" + NData. TOSIING ....ccccoovriiiriiiiiiiiseccreeees 8
dg2.1tem(2, NBaris + 1).Value = TOLY ...cccvicieiieice et 8
dg2.1tem(4, NBaris + 1).Value = TOIXY oo 8
dg2.1tem(5, NBaris + 1).Value = TOEXX ..ot 8
'Mencari Persamaan Y
NiaiA = TOLY / NIMIDALA ....coviiiiiiiiiee e 9
NilaiB = TOEXY / TOUXX ettt 9
EXENTIRIATEXE = NTTAIA Lo 9
IXINTIAIB.TEXE = NIlAIB ....oiiiiiiiiiii e 9
IblY. Text="Y =" + txtNilaiA.Text + " + " + txtNilaiB. Text + " * X" ..o 9
0 O (oL IR 10
O2.REAAONTY = TTUB .ottt 10
dg2.Columns(0).WiIdth = 90 .....ocveiieiieie e 10
dg2.Columns(L).Width = 100 ....ccociiiiiiiitcise e ans 10
dg2.Columns(2).Width = 100 ......ccoiiiiiieireeiree e 10
dg2.Columns(3).Width = 100 ......ccoriiiiieireeere e 10
dg2.Columns(4). Width = 100 ....cccccviiiiiiitcise et 10
dg2.Columns(5).Width = 100 .....ccccviiiiiiiicici e ans 10
dg2.GridColor = COIONBIUE ..o 10
dg2.DefaultCellStyle.ForeColor = ColorBIUE ........ccovieiiiiicircecee e 10
dg2.RowHeadersDefaultCellStyle.BackColor = Color.DeepPink .......c..ccccovviiviiviivinininnn, 10
dg2.AlternatingRowsDefaultCellStyle.BackColor = Color.LightGray .........c..ccoceeviviviennnn. 10
dg2.SelectionMode = DataGridViewSelectionMode.FullRowSelect ...........ccocecvveivnericnne 10
dg2.ColumnHeadersDefaultCellStyle.Alignment =
DataGridViewContentAlignment.MiddIECENLEr .......ccccvieiiiiiirese e 10

dg2.Columns(0).DefaultCellStyle.Alignment = DataGridViewContentAlignment.MiddleCenter




46

dg2.Columns(2).DefaultCellStyle.Alignment = DataGridViewContentAlignment.MiddleCenter

....................................................................................................................................................... 10
dg2.Columns(3).DefaultCellStyle.Alignment = DataGridViewContentAlignment.MiddleCenter
....................................................................................................................................................... 10
dg2.Columns(4).DefaultCellStyle.Alignment = DataGridViewContentAlignment.MiddleCenter
....................................................................................................................................................... 10
dg2.Columns(5).DefaultCellStyle.Alignment = DataGridViewContentAlignment.MiddleCenter
....................................................................................................................................................... 10
dg2.Columns(2).DefaultCellStyle.Format = "###,H#H0™ .....ocviviecece e 10
dg2.Columns(3).DefaultCellStyle.Format = "### ##0™ ... 10
dg2.Columns(4).DefaultCellStyle.Format = "#H# #H0™ ... 10
dg2.Columns(5).DefaultCellStyle.Format = "#H# H#H0™ ... 10

End Sub
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4.3.6. Flowchart Untuk Pengujian White Box

nBariz=8, nhData=A
Toty = @, Totidy = @,
Tolxx = @

b

Baca Tabel DataSet
nimilData=lmiDataset

N brs<=0ta T
= ruenlData -1
¥
tgla = 1
thnl = dg2.Iten{d, brs).Valus
Blnl = NilaiBulan{dg2.Item{l, brs).Valuea)
tgll = Chate{tpgla & "-" & bBlnl & "-" & thnl)
MencariNilalx
dg2. Iten{3, brs).Value = nilai X
dgz. . Iten{d, brs).Valwe = dg2.ITtem(3, brs).Value =
dgz. Iten{Z, br3).Value "N.Y

dgZ_Tten{5, bra). Value = dg2.Ttam(3, bro). Value *
dgZ.Tten(3, bes).Value 'X.X

Tot¥ = Tot¥ + dg?. Ttem{2, bra).value

Totsy = Totky + dg2.Item{4, brs).value

Totsl = Totdd + dp?. Ttam{5, bra).value

nBaris = ninlData o
nkata = nimlCata -

Cetak total ke dalam
setiap kolom grid

Wilals Toty¥ / nlmlbata
NilalB = TotXyY / Totkk

b

Cotak Wilala, Mikia3 can
Atur Lebar Eodom Gric
A

| Sciosm }

Gambar 4. 20. Flowchart untuk Pengujian White Box




4.3.7. Flowgraph Untuk Pengujian White Box

R2

R1

Gambar 4. 21. Flowgraph untuk Pengujian White Box
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4.3.8. Perhitungan CC pada Pengujian White Box
Dari flowgraph diatas, maka didapatkan :

Diketahui :
Region (R) =2
Node (N) =10
Edge (E) =10
Predicate Node (P) =1
Rumus :

V(G) =(E—N) + 2 atau
V(G) =P +1
Penyelesaian :
V(G) =(10-10)+2 =2

V(G) =1+1 =2

4.3.9. Path pada Pengujian White Box

Tabel 4. 17. Path Pengujian White Box
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No Path Ket
1 1-2-3-4-5-6-3... Ok
2 1-2-3-4-5-6-7-8-9-10 Ok




4.3.10. Pengujian Black Box

Tabel 4. 18. Hasil Pengujian Black Box Terhadap Beberapa Proses
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Untuk Hitung Akurasi

Akurasi

Input/Event Fungsi Hasil yg Hasil Uji
Diharapkan

Input nama user dan password | Menampilkan Tampil Menu Utama Sesuai

yg benar Halaman Menu Utama

Input nama user atau password | Menampilkan Pesan Tampil Pesan Sesuai

yg salah Kesalahan “maaf Kesalahan input
username atau password | username
anda salah”

Klik Master Data User Menampilan Form Data | Tampil Halaman form | Sesuai
User Data User

Klik Master Daftar data user Menampilan Form Tampil Form Daftar Sesuai
Daftar User User

Klik Tambah Daftar data user | Menampilkan Form Tampil Form Entry Sesuai
Entry Data User Data User

Klik Master Dataset Menampilan Form Tampil Form Dataset | Sesuai
Dataset

Klik Tambah Dataset Menampilan Form Tampil Form Sesuai
Tambah Dataset Tambah Dataset

Klik Setting Dataset Menampilan Form Tampil Form Setting Sesuai
Setting Dataset Dataset

Klik Pemodelan Menampilkan Form Tampil Form Data Sesuai
Data Training, Tabel Training, Tabel
Koefisien Koefisien

Klik Proses Prediksi Penjualan | Menampilkan Form Halaman Form Sesuai
Prediksi Penjualan Es Proses Prediksi
Balok Penjualan Es Balok

Klik Proses Hitung Akurasi Menampilkan Form Tampil Form Hitung Sesuai
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Klik Laporan Lap. Dataset Menampilkan Form Tampil Form Lap. Sesuai
Lap. Dataset Dataset

Klik Laporan Lap. Hasil Menampilkan Form Tampil Form Lap. Sesuai

Prediksi Lap. Hasil Prediksi Hasil Prediksi

Klik Laporan Lap. Hasil Menampilkan Form Tampil Form Lap. Sesuai

Akurasi Lap. Hasil Akurasi Hasil Akurasi

Klik Keluar Menampilkan Pesan Tampil Form Untuk Sesuai

“benar anda ingin keluar
dari sistem” Tekan “yes”
untuk keluar, Tekan “no”

untuk batal

Keluar




BAB V
PEMBAHASAN PENELITIAN

5.1 Pembahasan Model
Setelah dilakukan pemodelan metode pada Bab 1V dengan Algoritma Least
Square dengan mengambil data testing sebanyak 48 minggu (1 Tahun) maka

didapatkan hasil klasifikasi sebagai berikut

Tabel 5. 1. Hasil Uji Tingkat Error

1 2019 Januari 9.918 9.593 3,277
1 2019 Februari 9.702 9.555 1,515
1 2019 Maret 8.883 9.517 7,137
1 2019 April 9.828 9.479 3,551
1 2019 Mei 9.135 9.441 3,35
1 2019 Juni 9.261 9.403 1,533
1 2019 Juli 9.828 9.365 4,711
1 2019 Agustus 9.072 9.327 2,811
1 2019 September 9.387 9.289 1,044
1 2019 Oktober 9.198 9.251 0,576
1 2019 November 8.820 9.213 4,456
1 2019 Desember 9.576 9.175 4,188
2 2019 Januari 9.828 9.414 4,212
2 2019 Februari 8.946 9.388 4,941
2 2019 Maret 8.820 9.362 6,145
2 2019 April 9.765 9.336 4,393
2 2019 Mei 8.946 9.310 4,069
2 2019 Juni 9.324 9.284 0,429
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2 2019 Juli 9.954 9.258 6,992
2 2019 Agustus 9.009 9.232 2,475
2 2019 | September 9.828 9.206 6,329
2 2019 Oktober 8.946 9.180 2,616
2 2019 November 9.009 9.154 1,61
2 2019 Desember 8.883 9.128 2,758
3 2019 Januari 9.576 9.482 0,982
3 2019 Februari 9.450 9.436 0,148
3 2019 Maret 8.820 9.390 6,463
3 2019 April 9.828 9.344 4,925
3 2019 Mei 9.450 9.298 1,608
3 2019 Juni 9.261 9.252 0,097
3 2019 Juli 8.883 9.206 3,636
3 2019 Agustus 9.324 9.160 1,759
3 2019 September 9.261 9.114 1,587
3 2019 Oktober 8.883 9.068 2,083
3 2019 November 8.946 9.022 0,85
3 2019 Desember 9.072 8.976 1,058
4 2019 Januari 9.765 9.499 2,724
4 2019 Februari 8.820 9.513 7,857
4 2019 Maret 9.954 9.527 4,29
4 2019 April 9.450 9.541 0,963
4 2019 Mei 9.387 9.555 1,79
4 2019 Juni 9.765 9.569 2,007
4 2019 Juli 9.765 9.583 1,864
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4 2019 Agustus 9.702 9.597 1,082
4 2019 September 9.450 9.611 1,704
4 2019 Oktober 9.954 9.625 3,305
4 2019 November 8.820 9.639 9,286
4 2019 Desember 10.080 9.653 4,236
Total n=48 151.421

ol
¥ 2151009
MAPE =

MAPE =151.421 =3.154 %
48

Berdasarkan hasil uji MAPE di atas, didapatkan hasil sebesar 3.154%,
artinya hasil akurasi Prediksi Tingkat Kebutuhan Tahu sebesar 96.846%.

5.2 Pembahasan Sistem

5.2.1. Instalasi Sistem
Langkah-langkah dalam menginstal program :

- Pilih File Setup

Windows Installer

_~0d| Preparing to install...
I o
B,

| Cancel I

Gambar 5. 1. Instalasi File
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- Muncul tampilan selamat datang pada Setup produksi prediksi tahu

[Iﬂ%" Prediksi Tahu - X

Welcome to the Prediksi Tahu Setup Wizard

The installer will guide you through the steps required to install Prediksi Tahu on your
computer.

WARNING: This computer program is protected by copyright law and international
treaties. Unauthorized duplication or distribution of this program, or any portion of it, may

result in severe civil or criminal penalties, and will be prosecuted to the maximum extent
possible under the law.

Gambar 5. 2. Selamat datang di setup prediksi Tahu

Selanjutnya klik Next untuk melanjutkan dan muncul kotak pemilihan directory
sebagai berikut :

Select Installation Folder

The installer will install Prediksi Tahu to the following folder.

To install in this folder, click "Next”. To install to a different folder, enter it below or click

"Browse".
Folder:
ChAProgram Files (<x86NLENOVOV\Prediksi Tahuy Browse . ..
Disk Cost__.
Install Prediksi Tahu for yourself, or for anyone who uses this computer:
) Everyone
® Just me

Gambar 5. 3. Kotak Dialog pemilihan directory
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- Selanjutnya klik Next untuk melanjutkan dan kemudian muncul kotak konfirmasi

instalasi seperti berikut :

Confirm Installation

The installer is ready to install Prediksi Tahu on your computer.

Click "Next" to start the installation.

Gambar 5. 4. Kotak dialog konfirmasi instalasi

Selanjutnya melakukan penginstalan dan kemudian akan muncul kotak proses

instalasi.

Installing Prediksi Tahu

Prediksi Tahu is being installed.

FPlease wait...

< Back Neoxt =
Gambar 5. 5. Proses Instalasi
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- Proses instalasi berjalan kurang lebih 10 menit, kemudian muncul kotak
dialog instalasi sukses

Installation Complete L

Prediksi Tahu has been successfully installed.

Click "Close” to exit.

Cancel < Back
Gambar 5. 6. Tampilan Akhir proses instalasi selesai

5.2.2. Prosedur Pengoperasian Sistem
Setelah proses instalasi selesai dilakukan, maka untuk menjalankan

program cukup dengan melakukan dobleklik ikon Aplikasi prediksi tahu.

5.2.2.1. Tampilan Halaman Login

85 Login User >

« D

(GEFS T - Iswan Harun
Password Rttt

Il Remember Usemame

Masuk

Daftar Baru Lupa Password

Gambar 5. 7. Tampilan Halaman Login

Pada tampilan halaman login ini, user menginput username dan password
untuk masuk ke halaman menu produksi prediksi tahu menggunakan metode Least
Square. Apabila salah maka akan tampil pesan kesalahan input User ID dan
passwor pada layar, kemudian ulangi lagi.
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5.2.2.2. Tampilan Halaman Menu Utama

) Aplikasi Precliksi Tahu dengan Metode Last Square o X
Master  Proses  Laporan  Utility  Keluar

h v AT ad

Gambar 5. 8. Tampilan Halaman Menu Utama

Halaman ini berfungsi untuk menampilkan seluruh menu utama yang
terdapat pada prediksi produksi tahu menggunakan metode Least Square untuk
memprediksi Tahu. Form ini terdiri atas menu-menu yang terdapat pada Jalur di
atas, yang digunakan untuk menginput seluruh data-data. Halaman menu utama ini
terdiri atas halaman master, proses, laporan,utility dan keluar(logout)

5.2.2.3. Tampilan Menu Master
1. Tampilan Entry Data User

Gambar 5. 9. Tampilan Entry Data User



59

Form ini digunakan untuk menginput data user. Untuk mengimput data user
maka isi User ID, User Name, Password, lalu klik simpan untuk menyimpannya

dalam sistem. Untuk keluar dari form maka klik tombol tutup

2. Tampilan Entry Data User
Form ini digunakan untuk menambah data user dengan mengisi User Id,
User Name, Level, dan Status. Jika ingin menyimpan data user yang akan di

tambahkan klik simpan dan jika ingin membatalkan klik tomnol batal.

85 Entry Data User X

User Iid

User Name [GLGul

Level

Gambar 5. 10. Entry Data User

3. Tampilan Dataset

o Dataset

|d Dataset Bulan Minggu  Jumlah
2019011 Januari 1 9918
2019012 Januari 2 9.828
2019013 Januari 3 9.576
2019014 Januari 4 9.765
2019021 Februari 1 9.702
2019022 Februari 2 8546
3
4
1
2

2019023 Februani 9.450
8.820
8.883
8.820

2019024 Februari
2019031 Maret
2019032 Maret

Gambar 5. 11. Dataset

Form ini digunakan untuk menginput data dengan memilih tombol Pilih File
lalu setelah memilih file tekan tombol Import. Setelah datanya selesai lalu klik
tombol Tutup.
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4. Tampilan Setting Dataset

a5 Setting Dataset

Minggu Ke

2019011

D@D 0|k w|N K

Setting Dataset Perhitungan

No. Record [NNER =«

Setting Dataset Akurasi
No. Record RN </«

Gambar 5. 12. Setting Dataset

Form ini digunakan untuk mengatur Dataset Perhitungan. Jika sudah diatur
maka klik tombol simpan lalu Kilik tombal tutup jika telah selesai.

5.2.2.4. Tampilan Menu Proses
1. Proses Data Training
a5 Prediksi Produksi Tahu

Minggu Ke

Data Training Tabel Koefisien

Januari
Februari
Maret
April
Mei
Juni

Gambar 5. 13. Data Training

Form ini digunakan untuk melihat dataset yang akan di proses.
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2.Proses Tabel koefisien

o' Prediksi Produksi Tahu ===

Minggu Ke

Data Training Tabel Koefisien

Tahun Bulan Nilai (X) XY
> 2019 Januari -1 -109.098
2019 . -9 -87.318
2019 - -62.181
2019 April . -49.140
2019 Mei - -27.405
2019 Juni - -9.261
2019 Juli 9.828
2019 Agustus 27.216
2019 September 46.935
2019 Oktober 64.386

Nilaia Nilai b

Y =9384 +-19.79371* X

Gambar 5. 14. Proses Tabel koefisien

Form ini digunakan untuk menghitung persamaan antara nilai a dan b
dengan mengklik tombol Hitung Persamaan. Jika telah telah selesai klik tombol

tutup.
3.Proses Prediksi Dan Hasil Akusrasi

Form ini digunakan untuk Menghitung prediksi Produksi Tahu
Menggunakan metode Least square, Tentukan Minggu, bulan dan tahun yang akan
di prediksi kemudian klik tombol prediksi untuk menampilkan hasilnya, lalu klik

tombol tutup jika telah selesai.

s Proses Prediksi Produksi Tahu

Y = 9384 + -19 7337 X I

Y =a + bX
Prediksi

Minggu Ke

Bulan

Nilai Skor (X)
Prediksi Produksi Tahu (Y)

Gambar 5. 15. Proses Prediksi Dan Hasil Prediksi



4.Proses Hitung Akurasi

s Hitung Kesalahan Mean Ab

Bulan

Januari

==

Error (MAPE)

62

Minggu Ke

Data Prediksi
o)

9.593

Emor MAPE "
=)

3277

Februari

9.555

1515

Maret

9.517

7.137

April

5479

3.551

Mei

9441

335

Juni

9.403

1.533

Juli

9.365

4711

Agustus

9327

2811

September

9.289

1.044

Oktober

9251

0.576

November

9213

4,456

Desember

9175

4,188

Z"':—?"xloo%

MAPE =
n

Gambar 5. 16. Hitung Akurasi

Form ini digunakan untuk menghitung Akurasi. Klik tombol tutup jika telah

selesai.

5.2.25. Tampilan Menu Laporan

1.Tampilan Menu Laporan

o' Laporan Dataset
~
No Id Dataset Tahun Bulan Jumlah A
> 1 2019011 2019 Januari 9.918
2 2019021 2019 Februari 9.702
3 2019031 2019 Maret 8.883
4 2015041 2019 April 9.828
5 2019051 2019 Mei 9.135
6 2019061 2019 Juni 9.261
7 2019071 2019 Juli 9.828
8 2019081 2019 Agustus 9.072
9 2019091 2019 September 9.387
10 2019101 2019 Oktober 9.198 v

e Cetak 6 Tutup

Gambar 5. 17. Tampilan Menu Laporan

Form ini digunakan untuk menampilkan laporan dataset dengan menekan tombol
cetak untuk mendapatkan hasil dan jika telah selesai klik tombol tutup.
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2. Laporan Hasil Prediksi

al Proses Prediksi Produksi Tahu ==

Prediksi Hasil Prediksi

L Prediksi
Tahun a Bulan Minggu Nlla(lKS)kor Jumlah
Produksi (Y)

»
Januari 13 9.102
13 8.930
13 9.667
15 5.099
15 9.076
15 8.884
15 9681

Januari

Januari

Februari
Februari
Februari
Februari

Blwlm]| = &alw]|mN

Gambar 5. 18. Laporan Hasil Prediksi

Form ini digunakan untuk melihat laporan hasil prediksi dengan menekan

tombol Tampilkan dan jika ingin melihat hasil laporannya tekan tombol Cetak.



BAB VI
KESIMPULAN DAN SARAN

6.1. Kesimpulan
Dari hasil penelitian dengan program Prediksi Produksi Tahu menggunakan

Metode Least Square. Di Pabrik Tahu mas Andi, maka pada akhir penelitian ini

penulis menyimpulkan bahwa :

1. Peneliti dapat mengetahui cara merekayasa dan implementasi metode
Least Square untuk memprediksi Produksi Tahu di kota Gorontalo.

2. Peneliti juga dapat mengetahui hasil penerapan metode Least Square dalam
membangun sistem Prediksi Produksi Tahu mendapatkan MAPE 3.154%
dengan hasil akurasi sebesar 96.846%. Hasil akurasi tersebut dapat
dikategorikan bahwa aplikasi yang dibuat layak untuk digunakan dalam
memprediksi Produksi Tahu.

6.2. Saran
Berdasarkan kesimpulan laporan tersebut diatas , peneliti dapat memberikan

saran untuk penelitian selanjutnya, yaitu :
1. Penelitian selanjutnya dapat mengoptimalkan metode Least Square dengan
menambahkan jumlah data agar menghasilkan hasil yang lebih tepat.

2. Dapat dikembangkan dengan menggunakan metode prediksi yang lain.
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Daftar Lampiran

From Login

Imports System.Data.Odbc
Public Class frmLogin
Dim cPassLogin, cStatusUser As String
Private Sub frmLogin_KeyPress(ByVal sender As Object, ByVal e As
System.Windows.Forms.KeyPressEventArgs) Handles Me.KeyPress
If Asc(e.KeyChar) = Keys.Enter Then
SendKeys.Send("'{tab}")
End If
End Sub

Private Sub frmLogin_Load(ByVal sender As System.Object, ByVal e As System.EventArgs)
Handles MyBase.Load
Call Koneksi()
txtUser. Text = GetSetting("AplikasiPrediksiTahu", "Data", "User", ")

txtPass.UseSystemPasswordChar = True
btnpass.Visible = False

End Sub

Sub cekPassword()

" On Error Resume Next

cPassLogin = SHA256(txtPass. Text)

cmd = New OdbcCommand(“Select * from tbuser where nama_user="" & txtUser.Text & " and

password="" & cPassLogin & ™", Conn)

rd = cmd.ExecuteReader

rd.Read()

If rd.HasRows Then
cLevelUser = rd.ltem("level™)
cUserld = rd.ltem("user_id")
cNamaUser = rd.ltem(""nama_user")
cStatusUser = rd.Item("status™)

If cStatusUser = "Aktif" Then

Me.Visible = False

If cLevelUser = "Admin" Then
frmMenuAdmin.Show()
frmMenuAdmin.tssCopyRight. Text = "Copyright by Iswan Harun @2021"
frmMenuAdmin.tssUser. Text = "User : " + cNamaUser
frmMenuAdmin.tssLevel. Text = "Level : " + cLevelUser
frmMenuAdmin.tsswaktu. Text = Format(Now, "dddd, dd-MM-yyyy")
frmMenuAdmin.tssUser.Width = 200
frmMenuAdmin.tssLevel. Width = 75

Elself cLevelUser = "User" Then
frmMenuUser.Show()
frmMenuUser.tssCopyRight. Text = "Copyright by Iswan Harun @2021"
frmMenuUser.tssUser. Text = "User : " + cNamaUser
frmMenuUser.tssLevel. Text = "Level : " + cLevelUser
frmMenuUser.tsswaktu.Text = Format(Now, "dddd, dd-MM-yyyy")
frmMenuUser.tssUser.Width = 200
frmMenuUser.tssLevel Width = 75

End If

Else



MsgBox("Maaf..., Status Anda Tidak Aktif, Hubungi Admin ...", MsgBoxStyle.Critical,
"Perhatian...!")
End If
Else
MsgBox("Maaf..., Username atau Password Salah ...", MsgBoxStyle.Critical + vbOKOnly,
"Perhatian...!")
txtUser.Focus()
Exit Sub
End If
End Sub

Private Sub txtPass_KeyPress(ByVal sender As Object, ByVal e As
System.Windows.Forms.KeyPressEventArgs) Handles txtPass.KeyPress
If e.KeyChar = Chr(13) Then

If Len(txtPass.Text) = 0 Then
txtPass.Focus()
Exit Sub

Else
btnOk_Click(sender, €)

End If

End If
End Sub

Private Sub txtUser_KeyPress(ByVal sender As Object, ByVal e As
System.Windows.Forms.KeyPressEventArgs) Handles txtUser.KeyPress
If e.KeyChar = Chr(13) Then
If Len(txtUser.Text) <=1 Then
txtUser.Focus()
Exit Sub
End If
End If
If Char.IsLetterOrDigit(e.KeyChar) = False Then
If e.KeyChar = CChar(ChrW(Keys.Back)) Or _
e.KeyChar = CChar(Chrw(Keys.Space)) Then
e.Handled = False
Else
e.Handled = True
End If
End If

End Sub

Private Sub txtUser_TextChanged(ByVal sender As System.Object, ByVal e As System.EventArgs)
Handles txtUser.TextChanged
txtUser. Text = StripNonAlphaNum(txtUser. Text)
End Sub

Private Sub btnOk_Click(ByVal sender As System.Object, ByVal e As System.EventArgs) Handles
btnMasuk.Click
Call cekPassword()
If chkRemember.Checked = True Then
SaveSetting("AplikasiPrediksiTahu", "Data", "User", Trim(txtUser.Text))
SaveSetting("AplikasiPrediksiTahu", "Data", "Pass", Trim(txtPass.Text))
End If



End Sub

Private Sub btnpass_Click(ByVal sender As System.Object, ByVal e As System.EventArgs) Handles
btnpass.Click

If txtPass.UseSystemPasswordChar = False Then
txtPass.UseSystemPasswordChar = True
btnpass.Image = Aplikasi_Produksi_Tahu.My.Resources.matal
Else
txtPass.UseSystemPasswordChar = False
btnpass.Image = Aplikasi_Produksi_Tahu.My.Resources.mata2
End If
End Sub

Private Sub LinkLupaPassword_LinkClicked(ByVal sender As System.Object, ByVal e As
System.Windows.Forms.LinkLabelLinkClickedEventArgs) Handles LinkLupaPassword.LinkClicked
frmLupaPassword.Show(Me)
End Sub

Private Sub txtPass_TextChanged(ByVal sender As System.Object, ByVal e As System.EventArgs)
Handles txtPass. TextChanged
If txtPass.TextLength > 0 Then
btnpass.Visible = True
Else
btnpass.Visible = False
End If

End Sub

Private Sub LinkDaftar_LinkClicked(ByVal sender As System.Object, ByVal e As
System.Windows.Forms.LinkLabelLinkClickedEventArgs) Handles LinkDaftar.LinkClicked
frmDaftarUser.Show(Me)
End Sub
End Class



Laporan Dataset

Pabrik Tahu Mas Andi

JI. Rocky Katili, Kec. Telaga, Desa Hulawa, Kab Gorontalo

No Telp: 0823-4967-3184

DATASET PRODUKSITAHU

Minggu Ke : 1
No. Tahun Bulan P‘Jrlcj)r(;‘t:?(’s]i
1 2019 Januan 9,918
2 2019 Februan 9,702
3 2019 Maret 8,883
4 2019 April 9,828
5 2019 Mei 9,135
6 2019 Juni 9,261
7 2019 Juli 9,828
8 2019 Agustus 9,072
9 2019 September 9,387
10 2019 Oktober 9,198
1 2019 November 8,820
12 2019 Desember 9,576
Pabrik Tahu Mas Andi
JI. Rocky Katili, Kec. Telaga, Desa Hulawa, Kab Gorontalo
No Telp: 0823-4967-3184
DATASET PRODUKSI TAHU
MingquKe : 2
No. Tahun Bulan P‘:l;r:(ii';i
1 2019 Januan 9,828
2 2019 Februan 8,946
3 2019 Maret 8,820
4 2019 April 9,765
5 2019 Mei 8,946
6 2019 Juni 9,324
7 2019 Juli 9,954
8 2019 Agustus 9,009
9 2019 September 9,828
10 2019 Oktober 8,946
1 2019 November 9,009
12 2019 Desember 8,883




Pabrik Tahu Mas Andi

JI. Rocky Katili, Kec. Telaga, Desa Hulawa, Kab Gorontalo

No Telp: 0823-4967-3184

MingguKe : 3

DATASET PRODUKSI TAHU

No. Tahun Bulan PJrlcj)':lii’s‘i
1 2019 Januan 9,576
2 2019 Februan 9,450
3 2019 Maret 8,820
4 2019 April 9,828
5 2019 Mei 9,450
6 2019 Juni 9,261
7 2019 Juli 8,883
8 2019 Agustus 9,324
9 2019 September 9,261
10 2019 Oktober 8,883
1 2019 November 8,946
12 2019 Desember 9,072

Pabrik Tahu Mas Andi
JI. Rocky Katili, Kec. Telaga, Desa Hulawa, Kab Gorontalo
No Telp: 0823-4967-3184
DATASET PRODUKSI TAHU
Minggu Ke : 4

No. Tahun Bulan P"r‘:‘;’digi
1 2019 Januan 9,765
2 2019 Februari 8,820
3 2019 Maret 9,954
4 2019 April 9,450
5 2019 Mei 9,387
6 2019 Juni 9,765
F £ 2019 Juli 9,765
8 2019 Agustus 9,702
9 2019 September 9,450
10 2019 Oktober 9,954
1 2019 November 8,820
12 2019 Desember 10,080




Laporan Prediksi

Pabrik Tahu Mas Andi
JI. Rocky Katili, Kec. Telaga, Desa Hulawa, Kab. Gorontalo
No Telp: 0823-4967-3184

HASIL PREDIKSIPRODUKSI TAHU
Periode : Januari 2020 s/d Desember 2020

No. Tahun Bulan Minggu F;r::;i(;:ins;h(r;l)
1 2020 Januan 1 9,137
2 2020 Januan 2 9,102
3 2020 Januan 3 8,930
4 2020 Januar 4 9,667
5 2020 Februan 2 9,076
6 2020 Februari 3 8,884
7 2020 Februan 4 9,681
8 2020 Maret 1 9,061
9 2020 Maret 2 9,050

10 2020 Maret 3 8,838
1 2020 Maret 4 9,695
12 2020 April 1 9,023
13 2020 Apnl 2 9,024
14 2020 April 3 8,792
15 2020 April 4 9,709
16 2020 Mei 1 8,985
17 2020 Mei 2 8,998
18 2020 Mei 3 8,746
19 2020 Mei 4 9,723

20 2020 Juni 1 8,947

21 2020 Juni 2 8,972

22 2020 Juni 3 8,700

23 2020 Juni 4 9,737

24 2020 Juli 1 8,909

25 2020 Juli 2 8,946




Prediksi Jml

No. Tahun Bulan Minggu Produksi(y)
26 2020 Juli 3 2.654
27 2020 Juli - 9.751
28 2020 Agustus 1 887
29 2020 Agustus 2 2,920
20 2020 Agustus 3 8.608
3 2020 Agustus B 9,765
32 2020 September 1 8,833
33 2020 September 2 8.8%4
24 2020 September 3 8,562
3B 2020 September 4 9.779
36 2020 Oktober 1 8.7%
37 2020 Oktober 2 2.268
38 2020 Oktober 3 8.516
39 2020 Oktober B 9.7
40 2020 November 1 8.757
41 2020 November 2 2842
42 2020 November 3 2,470
43 2020 November 4 9,807
44 2020 Desember 1 8.719
48 2020 Desember 2 2.504
46 2020 Desember 3 2,424
47 2020 Desember - 9.821




Laporan Akurasi

Pabrik Tahu Mas Andi

JI. Rocky Katili, Kec. Telaga, Desa. Hulawa, Kab Gorontalo

No Telp: 0823-4967-3184

TINGKAT KESALAHAN PERAMALAN PRODUKSI TAHU
DENGAN MAPE (Mean Absolute Presentage Enor)

Minggu Ke: 1
No. Urut ?:Ilm?::\ Date; sl;tual Data(F;;e)duksn ( Error MAPE
1 Januari 2019 9,918 9,593.00 3.28%
2 Februari2019 9,702 9,555.00 1.52%
3 Maret2019 8,883 9,517.00 7.14%
4 April 2019 9,828 9,479.00 3.55%
5 Mei2019 9,135 9,441.00 3.35%
6 Juni2019 9,261 9,403.00 153%
7 Juli2019 9,828 9,365.00 471%
8 Agustus 2019 9,072 9,327.00 281%
9 September 2019 9,387 9,289.00 1.04%
10 Oktober2019 9,198 9,251.00 0.58%
1" November201S 8,820 9,213.00 4.46%
12 Desember2019 9,576 9,175.00 4.19%
Total 38.15%
2 21 100%
MAPE = 4 = 3.18%

n




Pabrik Tahu Mas Andi
JI. Rocky Katili, Kec. Telaga, Desa. Hulawa, Kab Gorontalo
No Telp: 0823-4967-3184

TINGKAT KESALAHAN PERAMALAN PRODUKSI TAHU
DENGAN MAPE (Mean Absolute Presentage Error)

Minggu Ke: 2
No. Urut ?:'l:jlr\l Datz(a ;u;tual Data(F;[e)dlkm ( Error MAPE
1 Januari 2019 9,828 941400 421%
2 Februari2019 8,946 9,388.00 4.94%
3 Maret2019 8,820 9,362.00 6.15%
4 April 2019 9,765 9,336.00 4.39%
5 Mei2019 8,946 9,310.00 4.07%
6 Juni2019 9,324 9,284 .00 0.43%
7 Juli2019 9,954 9,258.00 6.99%
8 Agustus 2019 9,009 9,232.00 2.48%
9 September 2019 9,828 9,206.00 6.33%
10 Oktober2019 8,946 9,180.00 2.62%
1" November2019 9,009 9,154.00 161%
12 Desember2019 8,883 9,128.00 2.76%
Total 46.97%

%22 1009
MAPE=—2 = 3.91%
n




Pabrik Tahu Mas Andi
JI. Rocky Katili, Kec. Telaga, Desa. Hulawa, Kab Gorontalo
No Telp: 0823-4967-3184

TINGKAT KESALAHAN PERAMALAN PRODUKSI TAHU
DENGAN MAPE (Mean Absolute Presentage Error)

Minggu Ke : 3
No. Urut ?au:.aur'l] Dat7 ;\l;tual Data(Pyr.e;dlk& ( Error MAPE
1 Januari 2019 9,576 9,482.00 0.98%
2 Februari 2019 9,450 9,436.00 0.15%
3 Maret2019 8,820 9,390.00 6.46%
4 April 2019 9,828 9,344.00 4.92%
5 Mei2019 9,450 9,298.00 161%
6 Juni2019 9,261 9,252.00 0.10%
7 Juli2019 8,883 9,206.00 3.64%
8 Agustus 2019 9324 9,160.00 1.76%
9 September2019 9,261 9,114.00 1.59%
10 Oktober2019 8,883 9,068.00 2.08%
1" November2019 8,946 9,022.00 0.85%
12 Desember2019 9,072 8,976.00 1.06%
[ Total [ 25.20%

v I"
Y ——x100%
MAPE=—2Y = 210%
n



Pabrik Tahu Mas Andi
JI. Rocky Katili, Kec. Telaga, Desa. Hulawa, Kab Gorontalo
No Telp: 0823-4967-3184

TINGKAT KESALAHAN PERAMALAN PRODUKSI TAHU
DENGAN MAPE (Mean Absolute Presentage Error)

Minggu Ke: 4
No. Urut ?:’Ilaur:] Datzz ;\!;tual Data(Pyl.'(.;dlkSl ( Error MAPE
1 Januari 2019 9,765 9,499.00 2.72%
2 Februari2019 8,820 9,513.00 7.86%
3 Maret2019 9,954 9,527 .00 4.29%
4 April 2019 9,450 9,541.00 0.96%
5 Mei2019 9,387 9,555.00 1.79%
6 Juni2019 9,765 9,569.00 2.01%
7 Juli2019 9,765 9,583.00 1.86%
8 Agustus 2019 9,702 9,597.00 1.08%
9 September 2019 9,450 9,611.00 1.70%
10 Oktober2019 9,954 9,625.00 3.31%
1" November2019 8,820 9,639.00 9.29%
12 Desember2019 10,080 9,653.00 424%
Total 41.11%
¥ 22 1009
MAPE=—2 = 3.43%

n




PABRIK TAHU MAS ANDI

J1. Rocky Katili, Kec. Telaga, Desa Hulawa, Kab Gorontalo
No Telp : 0823-4967-3184 .

SURAT KETERANGAN TELAH MELAKUKAN PENELITIAN

Yang bertanda tangan dibawah ini :

Nama : SUBANI

Jabatan : Pimpinan
Menerangkan kepada

Nama : Iswan Harun

NIM : T3117051

Program Studi : Teknik Informatika
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Judul Skripsi . Prediksi produksi tahu menggunakan metode least
square
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T3LLT051 ISWAN HARUN

prediksi produksi tahu menggunakan metode least square
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