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ABSTRACT

IINPURNAWATI RAUF. T3120089. THE IMPLEMENTATION OF THE
NAIVE BAYES METHOD TO PREDICT THE ACCURACY OF

GRADUATING JUNIOR HIGH SCHOOL STUDENTS

Education is one of the most fundamental aspects of people's lives. Its major
function is to advance and develop a person's progress, both in academic and
financial terms. A person who gets a good education has the responsibility to
contribute not only to their own family but also to the society and community in
which they live. Due to the large amount of data available, it is necessary to
manage the data to identify important information that can be used to predict the

accuracy of student graduation and design strategies to improve the quality of

education and graduation rates the following year. Prediction is one form-of:-.

completion of data mining techniques, and the Naive Bayes algorithm is _one \
method used to make predictions. Based on the results of the research, the Naive /<
Bayes method can predict with a curation value of 85%. "

Keywords: data mining, prediction, Naive Bayes



ABSTRAK

IINPURNAWATI RAUF. T3120089. IMPLEMENTASI METODE NAIVE
BAYES UNTUK MEMPREDIKSI KETEPATAN LULUS SISWA

SEKOLAH MENENGAH PERTAMA

Pendidikan merupakan salah satu aspek yang paling fundamental dan penting
dalam kehidupan masyarakat. Fungsi utamanya adalah untuk memajukan dan
mengembangkan kemajuan pribadi seseorang,baik dalam hal akademis maupun
keuangan. Seseorang yang mendapatkan pendidikan yang baik memiliki tanggung
jawab untuk memberikan kontribusi tidak hanya kepada keluarganya sendiri,tetapi
juga kepada masyarakat dan komunitas tempat mereka hidup. Karena banyaknya
data yang ada maka perlu dilakukan pengelolaan data untuk mengidentifikasi
informasi penting yang dapat digunakan untuk memprediksi ketepatan lulus siswa
dan merancang strategi peningkatan mutu pendidikan serta tingkat kelulusan
tahun berikutnya. Prediksi adalah salah satu bentuk penyelesaian dari teknik data
Mining, dan algoritma Naive Bayes adalah salah satu metode yang dapaf”-

digunakan untuk melakukan prediksi.berdasarkan dari hasil penelitian®yahg™ <
dilakukan diperoleh hasil bahwa metode naive bayes mampu melakukan. prediksi

dengan nilai kurasi sebesar 85%.

Kata kunci: data mining, prediksi, Naive Bayes
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BAB |
PENDAHULUAN

1.1 Latar Belakang
Pendidikan merupakan salah satu aspek yang paling fundamental dan penting

dalam kehidupan masyarakat. Fungsi utamanya adalah untuk memajukan dan
mengembangkan kemajuan pribadi seseorang,baik dalam hal akademis maupun
keuangan. Seseorang yang mendapatkan pendidikan yang baik memiliki tanggung
jawab untuk memberikan kontribusi tidak hanya kepada keluarganya
sendiri,tetapi juga kepada masyarakat dan komunitas tempat mereka hidup.

Semua hal ini dapat dicapai melalui proses pembelajaran yang tepat dan efektif[1]

Di sekolah menengah pertama, informasi mengenai jumlah siswa yang lulus
setiap tahunnya dapat diperoleh dari data dan nilai siswa. Karena banyaknya data
yang ada maka perlu dilakukan pengelolaan data untuk mengidentifikasi
informasi penting yang dapat digunakan untuk memprediksi ketepatan lulus siswa
dan merancang strategi peningkatan mutu pendidikan serta tingkat kelulusan

tahun berikutnya[2]

SMP Negeri 4 Kota Gorontalo merupakan salah satu sekolah yang berada di
Kota Gorontalo yang diresmikan pada tanggal 08 november 1978 oleh Kepala
Kantor Wilayah DEPDIKBUD Provinsi Sulawesi Utara : Drs. J.dn
Takaendengan. Sebagai salah satu lembaga pendidikan yang memiliki tujuan
utama untuk meningkatkan kualiatas belajar siswa yang tinggi agar siswanya
dapat lulus tepat waktu dan melanjutkan pendidikan ke tingkat Sekolah
Menengah Akhir(SMA) atau Sekolah Menengah Kejuruan(SMK)terbaik. Untuk
mencapai tujuan ini, fokus utama adalah meningkatkan kualitas belajar siswa

yang tinggi dan memberikan prestasi kelulusan yang unggul.



Tabel 1. 1 Data Siswa Baru SMP N 4 Gorontalo

Tahun Jumlah Siswa yang Jumlah Siswanya
Masuk yang Lulus
2014 236 218
2015 231 223
2016 209 190
2017 340 264
2018 243 230
2019 280 219

Sumber : SMP Negeri 4 Gorontalo,2023.

Berdasarkan tabel di atas dapat dilihat bahwa adanya jumlah siswa yang tidak
lulus tepat waktu setiap tahunnya, beberapa alasannya pertama, karena kurang adanya
kesadaran atau keseriusan dari siswa dalam mengikuti proses pembelajaran, ke dua
karena belum adanya sistem yang digunakan untuk menentukan ketepatan lulus
siswa, sehingga beberapa guru mungkin kurang memperhatikan nilai siswa yang
dapat mengakibatkan beberapa siswa tidak dapat naik kelas dan lulus tidak tepat
waktu, ini tentu saja menjadi permasalahan Bagi pihak smp Negeri 4 Gorontalo
dalam mengetahui tingkat kelulusan tahun berikutnya, hal ini bertujuan untuk
mengetahui perkembangan tingkat kelulusan lebih dini dalam setiap tahunnya
sehingga pihak SMP Negeri 4 Gorontalo dapat memberikan penanganan yang serius

terhadap ketepatan lulus siswa.

Penanganan yang dilakukan oleh pihak SMP Negeri 4 Gorontalo dalam
menangani ketepatan lulus siswa jika terdapat siswa yang lulus tidak tepat waktu,
diantaranya memotivasi siswa agar lebih semangat belajar dan memberikan jam
tambahan agar mereka tidak mengalami kesulitan saat mengerjakan ujian kenaikan
kelas, hal inilah yang mendasari penulis untuk membuatkan suatu system prediksi

ketepatan lulus siswa, dengan menggunakan variabel nilai raport siswa. Penelitian ini



akan membantu dalam pembuatan system yang berfungsi memprediksi siswa lulus

tepat waktu atau tidak.

Prediksi adalah salah satu bentuk penyelesaian dari teknik data Mining, dan
algoritma Naive Bayes adalah salah satu metode yang dapat digunakan untuk
melakukan prediksi. Algoritma ini dipilih karena dianggap mampu memberikan hasil
yang baik, Menurut penelitian yang dilakukan oleh Rahmatullah & Utami (2019),
mereka mencoba memprediksi tingkat kelulusan tepat waktu siswa dengan
menggunakan kedua metode Naive Bayes dan K-Nearest Neighbor. Hasilnya
menunjukkan bahwa metode Naive Bayes memiliki akurasi terbaik sebesar 85%,
sedangkan metode K-Nearest Neighbor memiliki akurasi sebesar 68,89%
(Rahmatullah & Utami 2019).[3]

Metode Naive Bayes Classifier tidak hanya mudah digunakan, sederhana, cepat,
dan sangat akurat, tetapi juga tidak membutuhkan latihan data yang signifikan. Selain
itu, metode ini dapat berfungsi dengan lebih baik dalam kasus dunia nyata yang
kompleks, dengan nilai error yang rendah dan kecepatan dan akurasi yang tinggi
(Manalu, 2017). Oleh karena itu, Naive Bayes Classifier dianggap sebagai alat yang
ideal untuk mengevaluasi ciri-ciri siswa yang cenderung lulus tepat waktu dan tidak
tepat waktu.[3]. Berdasarkan uraian tersebut maka peneliti tertarik untuk melakukan
penelitian dengan judul: “Implementasi Metode Naive Bayes Untuk Memprediksi

Ketepatan Lulus Siswa Sekolah Menengah Pertama.”

1.2 Identifikasi Masalah
Berdasarkan latar belakang diatas,maka yang menjadi identifikasi masalah

dipenelitian ini adalah:
1. Lebih sedikit siswa yang lulus tepat waktu daripada yang mendaftar

2. Belum adanya suatu sistem prediksi yang digunakan oleh SMP N 4 Gorontalo

untuk melakukan proses prediksi ketepatan lulus siswa



1.3 Rumusan Masalah
Berdasarkan identifikasi masalah diatas, maka yang menjadi permasalahan dalam

penelitian ini adalah:
1. Bagaimana hasil implementasi metode Naive Bayes untuk memprediksi

ketepatan lulus siswa sekolah menengah pertama ?

2. Seberapa tinggi tingkat akurasi pada hasil prediksi ketepatan lulus siswa sekolah

menengah pertama

1.4 Tujuan Penelitian
Berdasarkan uraian diatas, maka tujuan dari penelitian ini adalah:

1. Untuk mengetahui hasil bentuk metode Naive Bayes pada sistem prediksi ketepatan
lulus siswa sekolah menengah pertama
2. Untuk mengetahui hasil implementasi metode Naive Bayes pada prediksi ketepatan

lulus siswa sekolah menengah pertama

1.5 Manfaat Penelitian
Penelitian ini diharapkan mempunyai manfaat yaitu :

1. Secara Teoritis, Penelitian ini diharapkan dapat memberikan masukan bagi
perkembangan ilmu pengetahuan dan teknologi, khususnya pada bidang ilmu
komputer, yaitu berupa pemuktahiran metode Naive Bayes dalam memprediksi

ketepatan lulus siswa sekolah menengah pertama.

2. Secara Praktis, Hasil penelitian ini diharapkan dapat memberikan panduan atau
referensi yang dapat meningkatkan pemahaman mahasiswa secara umum, dan secara

khusus bermanfaat bagi program studi di Fakultas Ilmu Komputer.



2.1. Tinjauan Studi
Tinjauan studi terkait dengan penelitian ini dapat dilihat pada table 2.1

sebagai berikut :

BAB Il
LANDASAN TEORI

Tabel 2. 1 Penelitian Terkait

No | Peneliti Judul Tahun Metode Hasil
1 | Fathur | Penerapan 2013 Naive hasil penelitian
dan Data Mining Bayes menunjukkan bahwa
Firdaus | Metode Naive nilai accuracy,

Bayes untuk precision dan recall
prediksi hasil masing masing sebesar
belajar siswa 56,79%; 62.80% dan
sekolah 72,56%.[4]
menengah
pertama

2 | Syarli Metode Naive 2016 Naive Bayes | Penelitian ini bertujuan
Bayes Untuk untuk menerapkan
Prediksi metode naive bayes
Kelulusan untuk memprediksi
(Studi Kasus: kelulusan pilihan
Data mahasiswa ke
Mahasiswa perguruan tinggi.
Baru 2016 | Naive Bayes | Dengan atribut
Perguruan pelatihan seperti Prodi.,
Tinggi Pilihan Pertama, Pilihan

Kedua dan Nilai Rata-
rata hasil[5]




3 Nugroho | Data mining 2017 Klasifikasi Naive Bayes Hasil yang
menggunakan Naive di dapat sebesar 98%
metode Naive Bayes untuk keakuratan

Bayes untuk Klasifikasi[6]

klasifikasi
kelulusan
mahasiswa
Universitas
Dian

Nuswantoro

2.2. Tinjauan Pustaka

2.2.1. Ketepatan Lulus Siswa
Ketepatan kelulusan siswa sangat erat kaitannya dengan penilaian publik

terhadap kredibilitas sekolah atau institusi pendidikan, sehingga sekolahan atau
kampus melakukan berbagai upaya untuk mencapai hasil terbaik yang mungkin
kaitannya dengan ketepatan kelulusan siswa. Ketepatan kelulusan siswa juga sangat
berpengaruh pada perbandingan rasio siswa/mahasiswa dengan guru/dosen. Menurut
Qurdi, "Tingkat kelulusan dianggap sebagai salah satu efektivitas kelembagaan”,

kelulusan yang tepat waktu menjadi masalah kebijakan yang paling penting.[7]

Sangat penting untuk memperhatikan ketepatan masa studi siswa karena
penurunan jumlah siswa yang lulus akan mengurangi pendapatan institusi,
mempengaruhi penilaian pemerintah, dan mengubah status akreditasi institusi. Ada
banyak alasan yang dikemukakan oleh pengurus dan pejabat sekolah untuk
meningkatkan tingkat kelulusan. Yang pertama adalah tujuan sekolah untuk mendidik

siswa, yang berarti mereka akan menjadi anggota produktif masyarakat dan



berkontribusi terhadap kesejahteraan ekonomi negara, bahkan sekolah sadar bahwa
kurangnya siswa menandakan kehilangan pendapatan.[6]

2.2.2. Data Mining
Data mining adalah metode yang menggunakan Al, matematika, statistik, dan

pembelajaran mesin untuk mengekstraksi dan menemukan informasi dan
pengetahuan penting dari sejumlah besar database (Muhammad et al., 2016). Istilah
yang mirip dengan data mining termasuk penemuan pengetahuan dalam database
(KDD), ekstraksi pengetahuan (KDE), data dredging dan arkeologi, kecerdasan
bisnis, dan analisis data/pola (data/pattern analysis) (Zy & Nugroho, 2017).[2]

Menurut Jiawei et al. (2012), ada tujuh tahapan pemrosesan data yang

penting. [2]

1. Pertama, pemrosesan data digunakan untuk menghilangkan data yang tidak
konsisten, tidak beraturan, atau tidak memiliki nilai. Tahapan awal ini sangat penting

karena kualitas data akan dipengaruhi oleh tingkat kebersihan data dari gangguan.

2. Integration Data: Tahap berikutnya yang sering digunakan dalam data mining
adalah mengintegrasikan data jika mereka berhubungan dan dapat disatukan.

3. Pemilihan Data: Salah satu bagian yang sangat penting dari proses data mining
adalah pemilihan data, yang berguna untuk menentukan apakah data yang akan
diproses sesuai untuk dilakukan analisis atau tidak, serta untuk memilih data atau

atribut mana yang akan dilabelkan.

4. Transformasi Data: Proses mengubah data tertentu memerlukan transformasi,

sehingga tidak semua data dapat diproses secara langsung.

5. Pemrosesan data: Tahap yang paling penting dari proses pemrosesan data adalah
menemukan pengetahuan tersembunyi yang terkandung dalam data untuk
menghasilkan informasi. Teknik ekstraksi data digunakan dalam proses ini untuk
mendapatkan pola dari data yang ada, yang menghasilkan pengetahuan baru.



6. Penilaian Pettern: Tahap selanjutnya setelah proses data mining adalah penilaian
pettern. Tahap ini sangat penting untuk mengetahui apakah algoritma yang digunakan

dalam proses data mining akurat.

7. Pemaparan Pengetahuan: Tahap terakhir dari proses pemaparan pengetahuan

menampilkan hasil proses data mining melalui visualisasi.

Evaluation and

Dratabanes

Gambar 2. 1 Proses Tahapan Data Mining

2.2.3. Prediksi
Sebelum membuat prediksi, penting untuk mengetahui masalah pengambilan

keputusan yang sebenarnya. Prediksi mencakup menghitung seberapa besar
permintaan untuk produk tertentu di masa depan. Untuk melakukan ini, teknik
tertentu digunakan untuk menggabungkan dan memproses data masa lalu secara
sistematis untuk memperkirakan kondisi masa depan. Tujuan peramalan adalah untuk
membantu pengambil keputusan dan pembuat kebijakan memahami kemungkinan
ketidakpastian dan resiko sehingga mereka dapat mempertimbangkannya saat
merencanakan.Dengan melakukan prediksi tersebut, para perencana dan pengambil
keputusan akan dapat mempertimbangkan pilihan lain. Karena ketidakpastian masa
depan, hasil prediksi kadang-kadang tidak benar. Namun, jika semua elemen

dipahami dengan baik, hasil prediksi akan lebih dekat dengan hasil sebenarnya.[8]



2.2.4 Metode Naive Bayes
Naive Bayes adalah metode prediksi berbasis probabilitas sederhana yang

menganggap independensi (ketidaketergantungan) yang kuat atau naif. Dia dapat
menghitung sekumpulan probabilitas dengan menjumlahkan frekuensi dan kombinasi
nilai dari set data yang diberikan. "Model fitur independen” digunakan dalam
pendekatan Naive Bayes. Metode ini memiliki keuntungan bahwa menentukan
estmasi parameter yang diperlukan untuk melakukan proses klasifikasi hanya

membutuhkan jumlah data pelatihan yang kecil.[9]
Persamaan dari theorem bayes ialah sebagai berikut :

(HIX) = (X]H)(H) P(X) covverererererenerinens (2.1)

Keterangan :

X adalah data dengan kelas yang belum diketahui, dan

H adalah hipotesis bahwa data x berasal dari kelas spesifik.

P(H|X) adalah kemungkinan hipotesis H berdasarkan kondisi X (kemungkinan
posterior 21), dan P(X|H) adalah kemungkinan bahwa X berdasarkan kondisi
hipotesis H.

P(X) adalah Probabilitas X

Inilah rumus Klasifikasi Naive Bayes berdasarkan persamaan theorem bayes.
(CilX) = (X|CI)(Ci) P(X) woveereverererrenenne (2.2)

Keterangan :

X : Data dengan kelas yang belum diketahui

Ci : Hipotesis data x merupakan suatu kelas spesifik

P(Ci|X) : Probabilitas hipotesis Ci berdasarkan kondisi X (posteriori probabilty)



P(Ci) : Probabilitas hipotesis Ci (prior probabilty)

P(X|Ci) : Probabilitas X berdasar kondisi pada hipotesis Ci

P(X) : Probabilitas X

Metode naif Bayes memiliki langkah-langkah berikut (Suyanto, 2019):

1. Misalkan himpunan data latihan (training set) berkode A, yang berisi sejumlah
tuple dan label kelasnya. Setiap tuple berdimension n didefinisikan sebagai X =

(x1, X2,... xn) yang diperoleh dari n atribut A1, A2,... dan An.

2. Misalkan terdapat m kelas, yaitu C1, C2,... dan Cn, untuk sebuah tuple masukan X,
classifier naif Bayes menduga bahwa tuple tersebut akan termasuk ke dalam kelas
Ci jika dan hanya jika:P (C,| X )>P (C, | X)untuk <j<m,j#i

Dengan kata lain, klasifikator naif Bayes bekerja dengan cara memaksimalkan P(
Ci | X ). Kelas Ci yang membuat P( Ci | X) memiliki nilai maksimal disebut
maximum posteriori hypothesis. P( Ci | X) dapat dihitung dengan formula
berdasarkan teorema Bayes :

P(Ci|X =)

3. Jika P(X) bernilai sama untuk semua kelas, yaitu, tuple X memiliki kemungkinan
yang sama untuk masuk ke dalam kelas mana pun, maka satu-satunya yang perlu
dimaksimalkan adalah P(Ci |[X). Dalam kasus di mana probabilitas prior untuk
setiap kelas tidak diketahui, probabilitas umumnya diasumsikan sama dengan
P(Ci)=P(C2)=...=P(Cn). Akibatnya, naive bayes classifier hanya memaksimalkan
P(Ci |X). Namun, jika probabilitas prior untuk setiap kelas berbeda, maka naive
bayes classifier harus memaksimalkan P(Ci |X).

4. Anda dapat mereduksi kompleksitas penghitungan P(Ci |X) ketika berhadapan
dengan himpunan data yang memiliki banyak atribut. Dengan demikian, classifier

Bayes yang naif memaksimalkan :



P(Ci\X) = P(XK\Ci)
=P(X1\Ci)X P(X2\Ci)x....xP(Xn\Ci)

nda dapat mengestimasi 1 2 (| ), (| ),... P(X2\ Ci), P(X2\Ci),... P(XnCi) berdasarkan

atributnya dari himpunan data latih dengan tuple-tuple.

5. Untuk memprediksi label kelas dari tuple X, Anda harus menghitung kemungkinan
P (Ci |X) untuk setiap kelas Ci. Kemudian Anda hanya perlu memaksimalkan
kemungkinan tersebut, yaitu mencari kelas Ci yang menghasilkan kemungkinan P
(X ICi) P X(Ci) sebagai kelas keputusan. Secara matematis, tuple X
diklasifikasikan sebagai kelas Ci jika dan hanya jika:

P (X |Ci )P (Ci ) >P( XICj) P(Cj) untuk 1 j m #i
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Gambar 2. 2 Alur Penelitian Naive Bayes

Karena kemampuan klasifikasi yang luar biasa, Naive Bayes juga merupakan
algoritma klasifikasi utama dalam pengolahan data, dan banyak digunakan dalam
masalah Klasifikasi di dunia nyata.Algoritma pengklasifikasi Naive Bayes mirip
dengan pohon keputusan dengan beberapa keunggulan. Ini termasuk mudah
digunakan, hanya membutuhkan satu kali scan data pelatihan, menangani nilai atribut

yang hilang, dan menangani data kontinu (Jiawei et al., 2012).



2.2.4.1 Contoh Prediksi dengan Metode Naive Bayes
Contoh Prediksi Ketepatan Kelulusan Mahasiswa

1. Membaca Data Training
Tabel 2. 2 Jumlah Data Training

Atribut Sub Atribut Label Total
Tepat Tidak Tepat
Waktu Waktu
X1 L 173 204
P 385 139
Total 558 343 901
X2 SMK 333 225
SMA 193 100
MA 32 18
Total 558 343 901
X3 J 365 223
LJ 193 120
Total 558 343 901
X4 w 253 225
KW 102 100
P 34 35
B 65 18
PNS 32 24
L 72 38
Total 558 343 901
X5 A 149 181




Atribut Sub Atribut Label Total
Tepat Tidak Tepat
Waktu Waktu
M 409 162
Total 558 343 901
X6 DP 234 63
SM 323 256
M 1 24
Total 558 343 901

2. Menghitung Jumlah dan Probabilitas Setiap Label

Tabel 2. 3 Probabilitas Ketepatan Waktu kelulusan Mahasiswa

Label Jumlah Probabilitas
Tepat Waktu 558 0,619
Tidak Tepat Waktu 343 0,381
Total 901 1

3. Menghitung Probabilitas Jumlah Setiap Atribut P(X|Ci) = 1,2,3...n

Tabel 2. 4 Probabilitas Setiap Kriteria Ketepatan Waktu kelulusan Mahasiswa

Atribut Probabilitas
Tepat Tidak Tepat
Waktu Waktu
X1 Laki-laki 0,310 0,595
Perempuan 0,690 0,405
X2 SMK 0,597 0,656




SMA 0,346 0,292
Atribut Probabilitas
Tepat Tidak Tepat
Waktu Waktu
SMA 0,346 0,292
MA 0,057 0,052
X3 Jabodetabek 0,654 0,650
L.Jabodetabek 0,346 0,350
X4 Wiraswasta 0,453 0,350
K.Swasta 0,102 0,172
Petani 0,061 0,102
Buruh 0,116 0,105
PNS 0,057 0,070
Lainnya 0,129 0,111
X5 Akuntansi 0,267 0,528
Manajemen 0,733 0,472
X6 DP 0,419 0,184
X6 SM 0,579 0,746
M 0,002 0,070

4. Perkalian Nilai Probabilitas Atribut Untuk Setiap Label

Dengan menggunakan satu contoh data testing dengan kategori atribut seperti
pada tabel contoh data testing, akan disimulasikan perkalian dalam menentukan
klasifikasi label waktu kelulusan apakah tepat waktu atau tidk tepat waktu. 38,1%
61,9% Tidak Tepat Waktu Tepat waktu



= 0,595 x 0,656 x 0,650 x 0,102 x 0,528 x 0,070 x 0,381

= 0,00013884

Tabel 2. 5 Contoh Kasus Data Testing

X1 X2 X3 X4 X5 X6 Label

L SMK J PE AK M ?

Probabilitas Label Tepat Waktu Dari data training diperoleh nilai probabilitas
setiap atribut sebagai berikut:

P(Tepat Waktu) = 0,619
P(X1(L)|C(Tepat Waktu)) = 0,310
P(X2(SMK)|C(Tepat Waktu)) = 0,597
P(X3(J)|C(Tepat Waktu)) = 0,654
P(X4(PE)|C(Tepat Waktu)) = 0,061
P(X5(AK)|C(Tepat Waktu)) = 0,267
P(X6(M)|C(Tepat Waktu))= 0,002
Probabilitas Label Tepat Waktu:

= P(X1|Tepat Waktu) x P(X2|Tepat Waktu) x P(X3|Tepat Waktu) x P(X4|Tepat
Waktu) x P(X5|Tepat Waktu) x P(X6|Tepat Waktu) x P(Tepat Waktu) = 0,310 x
0,597 x 0,654 x 0,061 x 0,267 x 0,002 x 0,619 = 0,00000244

Probabilitas Label Tidak Tepat Waktu Dari data training diperoleh nilai

probabilitas setiap atribut sebagai berikut:

P(Tidak Tepat Waktu) = 0,381



P(X1(L)|C(Tidak Tepat Waktu)) = 0,595
P(X2(SMK)|C(Tidak Tepat Waktu)) = 0,656
P(X3(J)|C(Tidak Tepat Waktu)) = 0,650
P(X4(PE)|C(Tidak Tepat Waktu)) = 0,102
P(X5(AK)|C(Tidak Tepat Waktu)) = 0,528
P(X6(M)|C(Tidak Tepat Waktu)) = 0,070
Probabilitas Label Tidak Tepat Waktu:

= P(X1| Tidak Tepat Waktu) x P(X2| Tidak Tepat Waktu) x P(X3| Tidak Tepat
Waktu) x P(X4| Tidak Tepat Waktu) x P(X5| Tidak Tepat Waktu) x P(X6| Tidak
Tepat Waktu) x P(Tidak Tepat Waktu)

2.2.5 Siklus hidup pengembangan sistem
Siklus hidup pengembangan sistem adalah kumpulan tindakan yang dilakukan

oleh pengguna dan profesional sistem informasi untuk membangun dan menerapkan

sistem (Solikhin, Rahmatullah, Riyanto).
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Gambar 2. 3 Siklus Pengembangan Hidup



2.2.6. Akurasi Klasifikasi (Confusion Matrix) Confusion
Confusion Matrix adalah alat visualisasi yang umum digunakan dalam

pengajaran di bawah pengawasan. Menurut Pusnawati (2018), tiap kolom matrix
menunjukkan kelas prediksi, sedangkan tiap baris menunjukkan kejadian kelas
yang sebenarnya.[8]

Metode ini hanya menggunakan tabel matriks dalam proses jika dataset
mengandung kelas positif dan kelas negatif. Akurasi, ketepatan, dan recall untuk
klasifikasi yang telah dilakukan dihasilkan dari evaluasi dengan confusion matrix
ini. Setelah melakukan pengujian, akurasi klasifikasi adalah presentasi ketetapan
daftar data yang diklasifikasikan secara benar. Namun, ketepatan atau keyakinan
adalah jumlah kasus yang diprediksi positif yang juga positif benar pada data yang
sebenarnya, dan recall atau sensitivitas adalah jumlah kasus yang diprediksi positif
yang juga positif benar pada data yang sebenarnya.

Menurut Pusnawati (2018), matriks kekacauan adalah alat yang bermanfaat
untuk mempelajari seberapa baik klasifikator mengenali berbagai kelas. Tabel
confusion matrix menunjukkan jumlah data uji yang diklasifikasikan dengan benar
dan salah, sementara TP dan TN menunjukkan ketika pengklasifikasi mendapatkan
informasi dengan benar (Pusnawati, 2018). Tabel 2.6 menunjukkan contoh matriks

confusion untuk klasifikasi biner.

Tabel 2. 6 Confusion Table

Confusion Matrix Nilai Prediksi
Positif Negatif
Nilai Sebenarnya Positif TP FP
Negatif FN TN
Persamaan Accuracy : Accuracy = TPTN (2.3)

TEHEPHTNFEN




TR
Persamaan Recall : Recall =——— ... (2.4)
TE+FN

Persamaan Precision : Precision =—"_ ... (2.5)
1TP+Fp

Keterangan : TP (True Positive) FP (False Positive)
TN (True Negative) FN (False Negative)

True positive dan false positive adalah jumlah record positif dan negatif yang
diklasifikasikan sebagai positif, sedangkan daftar false negatif dan true negatif
adalah jumlah riwayat yang diklasifikasikan sebagai negatif, masing-masing.
Setelah itu, hitung nilai dari data uji untuk mengetahui akurasi, sensitivitas,
spesifikasi, dan presisi. Menurut Murtopo (2015), jumlah data dari masing-masing
kelas yang dipredikasi secara benar dapat dihitung dengan menggabungkan isi
matriks pada tabel tersebut. Jumlah data yang dipredikasi secara salah dapat
dihitung dengan menggabungkan nilai positif yang benar dan nilai negatif yang
salah.

Contoh Perhitungan manual

Tabel 2. 7 Confusion Matrix Naive Bayes

True lulus True lulus terlambat
Pred.lulus 368 0
Pred.lulus terlambat 34 18

Dari tabel tersebut dapat dilakukan perhitungan :

Accuracy

TP+TN 368+18 386
= = —=10,919 =91,90%
TP+TN+FP+FN  368+18+34+40 420

Accuracy =



Sensitivity

Sensitivity = TPT_:’FN = %’io =1=100%

Specificity

Specificity = TNTfFP - 181+834 = 0,3 = 34,62%

PPV

ppy = —— = 3% _ 99154 = 91,54%
TP+FP 368+34

NPV

Npy=—2— =18 1 100%

TN+FN - 18+0

2.2.7 Analisis Sistem
Pada saat ini, proses penilaian, identifikasi, dan evaluasi komponen dan
hubungan timbale balik yang terkait dengan pengembangan sistem telah selesai.
Menentukan masalah, tujuan, kebutuhan, prioritas, dan kendala sistem, serta biaya
dan keuntungan juga termasuk dalam hal ini. Ini adalah tahap di mana batas-batas
analisis sistem ditetapkan. Profesional sistem melakukan wawancara dengan calon
pemakai dan bekerja sama dengan pemakai untuk menemukan solusi dan menentukan
kebutuhan pemakai untuk mencapai tujuan sistem. Selain itu, sesuai dengan tujuan
sistem, analis akan mengevaluasi kelayakan sistem dari perspektif ekonomi, teknis,

dan sumber daya manusia.

2.2.8 Desain Sistem
Setelah tahap analisis sistem selesai, analis sistem telah benar-benar

memahami tugas apa Yyang harus dilakukan. Saatnya bagi analis untuk
mempertimbangkan desain sistem. Metode ini disebut desain sistem.Analisis sistem

menemukan kebutuhan bisnis, dan komputer menerima penjabaran atau petunjuk



teknis untuk memenuhi kebutuhan tersebut. Setiap tahap desain sistem memiliki dua

tujuan utama, yaitu :

a. Memenuhi persyaratan pengguna sistem.

b. Memberikan gambaran perancangan yang menyeluruh dan mendalam kepada
pengembang perangkat lunak dan profesional teknik lainnya.

Sekarang adalah waktu bagi para analis sistem untuk memikirkan cara merancang

sebuah sistem—atau desain sistem. Salah satu alat yang dapat digunakan untuk

menyiapkan sistem adalah Data Alir Data (DAD). DAD adalah Bahasa pemodelan

Data Alir Data (DAD) yang memodelkan objek sistem.

Tabel 2. 8 Bagan Alir Sistem

No Nama Simbol Simbol Keterangan

1 | Simbol Menunjukan proses urut
Pengurutan offline data di luar proses
komputer, operasi luar,
menunjukan operasi
yang dilakukan diluar

proses operasi komputer

2 | Simbol Diskette Menunjukan input dan

(I output menggunakan
diskette

3 | Simbol Keyboard Menunjukan input
menggunakan online

keyboard

4 | Simbol Display Menunjukan output yang

ditampilkan di monitor

5 | Simbol Hubungan Menunjukan proses

Komunikasi transmisi data melalui




channel komunikasi

Menunjukan arus dari

———» | proses

6 | Simbol Garis Alir X X

7 | Simbol Penjelasan _ Menunjukan penjelasan

dari suatu proses

8 | Simbol Menunjukan
Penghubung penghubung ke halaman
yang masih sama atau ke

halaman yang lain

Sumber : Jogyanto

2.2.9 Konstruksi Sistem
Mendefinisikan proses dan data yang diperlukan untuk sistem akhir disebut

perancangan sistem. Tujuan perancangan sistem adalah untuk memenuhi kebutuhan
sistem, memenuhi kebutuhan pengguna sistem, dan memberikan gambaran yang jelas
dan desain yang lengkap dengan merancang sistem dan memperbaiki desain sistem
yang sudah ada.

Tahapan perancangan sistem adalah sebagai berikut:
1. Membuat rancangan sistem secara menyeluruh

2. Melakukan analisis terhadap sistem tersebut

3. Mendesain sistem

4. Menguji sistem

5. Mengevaluasi sistem

6. Melakukan pengembangan dan pemeliharaan.



Tabel 2. 9 Komponen Diagram Arus Data

Simbol Keterangan

Simbol Proses(lingkungan yang

Menggambarkan Proses)

T
— |

Data Flow Symbol Arus Data (yang
\ menggambarkan arus data)

External Entity Symbol (Entitas) yang

menggambarkan sumber data

Data Storage Symbol (Media

penyimpanan) yang Menggambarkan

Tempat dimana data tersimpan.

1. Symbol External Entity (entitas) adalah sumber data dan target data, yang diwakili
oleh simbol persegi panjang.

2. Proses (proses) adalah perubahan data dari input ke output, yang diwakili oleh

simbol lingkaran atau oval.

3. Arus data adalah perubahan arus data yang fungsinya adalah untuk mengalirkan

informasi dari satu sistem ke sistem yang lain.

4. Media penyimpanan data adalah file yang digunakan untuk proses selanjutnya.

Data store dan basis data sama-sama terdiri dari table yang dapat diolah.

2.2.10 Teknik Pengujian Sistem
Pendekatan berorientasi objek membuat pengujian lebih sulit dilakukan

dibandingkan dengan pendekatan konvensional. Ini karena pewarisan, polymorphism,



dan pengkapsulan yang ditemukan saat mengembangkan sistem berorientasi objek

menimbulkan masalah baru untuk perancangan kasus pengujian dan analisis hasilnya.

2.2.11 Pengujian Sistem
2.2.11.1 Pengujian White Box
Metode white box menguji perangkat lunak dengan struktur internal yang

diketahui untuk menentukan siapa yang akan melakukan pengujian dan
membutuhkan pengetahuan dasar tentang kemampuan sistem dan pemrograman.
Metode ini dapat menghasilkan test case yang meliputi:

a. menjamin bahwa seluruh jalan independen dalam modul dikerjakan setidaknya

sekali

b. melakukan semua keputusan logis

c. melakukan seluruh loop sesuai dengan batasannya dan

d. melakukan seluruh struktur data internal untuk menjamin validitas

2.2.11.2 Pengujian Black Box
Black Box Testing adalah pengujian perangkat lunak hanya berdasarkan

spesifikasi fungsional tanpa menguji desain dank kode program. Pengujian dilakukan
untuk memastikan bahwa fungsi, masukan, dan keluaran perangkat lunak memenuhi

spesifikasi.

Dengan adanya sistem pengujian Black Box ini, diharapkan peneliti dapat

menemukan kesalahan atau kekurangan dalam aplikasi secepat mungkin.



2.2.12 Perangkat Lunak Pendukung

Tabel 2. 10 Perangkat Lunak Pendukung.

No. Perangkat Lunak Pendukung Berfungsi

1 Microsoft Visual basic Net 2010 bahasa pemrograman yang
dapat digunakan untuk
membuat program
perangkat lunak berbasis
sistem operasi Microsoft
Windows dengan
menggunakan model
pemrograman (COM) dan
menawarkan  lingkungan
pengembangan  integrasi
visual.

2 Database MYSQL mengelola informasi
database di server
menggunakan SQL.

3 Crystall Report for visual studio Digunakan untuk

pembuatan laporan




2.3.Kerangka Pikir

Gambar 2. 4 Bagan Kerangka Pikir




BAB 111
METODE PENELITIAN

3.1. Jenis,Metode,Subjek,Waktu dan Lokasi Penelitian
Penelitian ini dilakukan di tingkat terapan dan merupakan penelitian

kuantitatif yang didasarkan pada perilaku data yang dikembangkan.

Penelitian ini menggunakan metode studi kasus pada SMP Negeri 4
Gorontalo. Dengan demikian jenis penelitian ini adalah deskriptif. Subjek penelitian
ini adalah Prediksi Ketepatan Lulus Siswa menggunakan metode Naive Bayes.

Penelitian ini dimulai pada 2 Agustus 2023 di SMP Negeri 4 Gorontalo.

3.2. Pengumpulan Data
Penelitian ini menggunakan metode deskriptif, yang berarti data yang ada

digunakan untuk menciptakan gambaran sistematis tentang fakta, sifat, dan hubungan
antar fenomena yang diteliti.
1.Penelitian data primer
Data primer dalam penelitian ini adalah data yang diperoleh secara langsung
dari subjek yang relevan dengan data yang diperlukan. Dalam kasus ini, data
primer diperoleh dari Sekolah SMP Negeri 4 Gorontalo, dan metode yang
digunakan adalah sebagai berikut:

a. Observasi:

Penelitian ini melakukan observasi di Sekolah SMP Negeri 4 Gorontalo untuk
mengetahui masalah yang ada dan solusi untuk menyelesaikannya, serta untuk

mengumpulkan data yang diperlukan untuk penelitian ini.

b. Wawancara
Penelitian ini mewawancarai kepala sekolah dan anggota dewan guru di SMP

Negeri 4 Gorontalo untuk mengetahui tentang tingkat kelulusan siswa.



Tabel 3. 1 Atribut Identitas siswa

No Identitas Siswa
1 Nomor
2 Nama Siswa
3 Nilai Raport

2. Penelitian data sekunder

Data sekunder diperoleh melalui pengkajian kepustakaan yang mencakup dasar
teori. Analis sistem menggunakan metode kepustakaan ini dengan mengambil contoh
dokumen yang terkait dengan materi penelitian yang dilakukan di sekolah SMP

Negeri 4 Gorontalo.

3.3. Pemodelan/Abstraksi

3.3.1 Pengembangan Model
Prosedur atau langkah-langkah pokok dalam prediksi ketepatan lulus siswa

menggunakan metode Naive Bayes untuk memprediksi ketepatan lulus siswa dengan
menggunakan Bahasa pemrograman Visual Studio 2010 dan rancangan database

MySQL, serta pengujian White Box dan Black Box untuk menguji sistem.

3.4 Pengembangan Sistem

3.4.1 Analisis Sistem
Analisis sistem menggunakan pendekatan berorientasi :

» Use Case Diagram, menggunakan alat bantu DAD
+ Class Digram, menggunakan alat bantu DAD

» Sequence Diagram menggunakan alat bantu DAD

Activity Diagram menggunakan alat bantu DAD

» Kamus Data menggunakan alat bantu Ms.Word



3.4.2. Desain Sistem
1. Desain Output

Pada tahap ini, desain output secara menyeluruh dan mendalam dibuat untuk
menghasilkan output sistem yang baru. Ini dapat berupa laporan di media kertas

atau dialog di layar terminal.

2. Desain Input

Pada tahap ini, desain input secara umum dilakukan untuk memberikan gambaran
umum kepada user tentang sistem yang akan datang, yang merupakan persiapan dari
desain sistem yang lebih rinci. Sementara itu, desain tampilan input dilakukan untuk

memasukkan data awal ke dalam sistem.
Desain Database

Pada tahap ini, desain database dilakukan dengan tujuan menentukan isi dan

struktur dari semua file yang telah diidentifikasi.
Desain Teknologi

Pada titik ini, kita menentukan teknologi yang akan digunakan untuk menerims
input, menjalankan model, menyimpan dan mengakses data, menghasilkan dan
mengirimkan keluaran, dan membantu pengendalian sistem secara keseluruhan.
Teknologi yang dimaksud termasuk perangkat keras dan perangkat lunak yang
akan digunakan, serta sumber daya manusia yang akan kemudian menggunakan

sistem ini.
Desain Model

Pada titik ini, desain model biasanya terdiri dari desain sistem fisik dan logika.
Desain fisik dapat diwakili dengan bagan alir sistem dan dokumen, sedangkan
desain logika dapat diwakili dengan diagram arus data (DAD).



3.4.3. Konstruksi Sistem
Pada tahap ini, pembuatan sistem secara menyeluruh dilakukan sebagai tahap

lanjutan dari analisis dan perancangan sistem sebelumnya. Tools database PHP
MySQL seperti White Box Texting dan Black Box Testing digunakan untuk
menyiapkan sistem untuk menguji keakuratan pembuatan prediksi. Ini termasuk
menerapkan berbagai hal untuk memastikan program berjalan dengan baik, serta
menulis dan memeriksa kode awal untuk program integrasi kuda tampilan sistem
perangkat lunak, yang terdiri dari input, proses, dan output yang dirancang ke

dalam sistem menu sehingga dapat dijalankan dengan baik oleh pengguna sistem.

3.4.4. Pengujian Sistem
Untuk memastikan bahwa sistem berjalan dengan semestinya, tahap pengujian

melibatkan pengujian seluruh perangkat lunak, program tambahan, dan semua
program yang terlibat dalam pembangunan sistem. Tahap ini dilakukan dengan
menggunakan teknik pengujian perangkat lunak yang telah digunakan

sebelumnya, yaitu:
« Pengujian White Box

Perangkat lunak yang dikembangkan kemudian diuji dengan menerapkan
metode pengujian white box pada kode program untuk metode atau model
proses aplikasi. Setelah itu, kode program dimasukkan ke dalam diagram alir
kontrol yang terdiri dari beberapa node tepi. Jadwal aliran kompleksitas
siklomatik (CC) menentukan jumlah area. Jika jalan independen = V(G) = (CC)
= Area, dan setiap jalan hanya dilakukan satu kali dengan benar, maka sistem

dinyakan dengan efektif. Ini ditentukan oleh kelayakan logika pemrograman.
» Pengujian Black Box

pengujian Black Box menggunakan database MySQL digunakan. Metode uji
kotak berfokus pada kebutuhan fungsional perangkat lunak dan menemukan

kesalahan dalam beberapa kategori, seperti: (1) kesalahan fungsionalitas atau



hilang; (2) kesalahan antarmuka; (3) kesalahan dalam struktur database
eksternal atau database; (4) kesalahan kinerja; dan (5) kesalahan penghentian

awal. Jika tidak ada kesalahan, sistem dinyatakan secara efektif.



BAB IV
HASIL PENELITIAN

4.1 Hasil Pengumpulan Data
Keluaran pengoleksian pada data kasus ini antara lain, data yang diteliti diperoleh

dari SMP Negeri 4 Gorontalo yang memiliki dataset, berikut ini beberapa atribut

dataset yang akan digunakan :

Tabel 4. 1 Perolehan Dataset

No NAMA PAIBP [ PKN |B_INDO | BING | MM IPA IPS | PJOK B PKY | MBD |Ekstra K| Absensi KET
1 |AdhanTri Putra Y.Muchsin B B B C C B B B B B C | Cukwp [Baik  [Tepat
2 |Adnan Poha C B B C C B B B B B B | Bak [Bak |[Tepat
3 |Adrian Pratama Usman C B B C C B B B B B B | Bak |Cukup [Tepat
4 |Adriansyah S.Rauf C B B C C B B C B B B | Cukup [Baik  |[Tepat
S [Ariyani Gais B B B C C B B B B B B | Bak [Bak |[Tepat
6 [Asmiranda Anatasya Kasim B A B C C B B B B B A | Cukup |Cukup  [Tepat
7 |Cindra Ramadhani Asmu B B B B B B B B B B A | Bak [Bak [Tepat
8 [DitDjafar D D B D D D C D D D C | Bak |Cukup [TidakTepat
9 |Farel Mursali C B B C ( B B B B B C | Cukup |Baik |[Tepat
10 [Farhan Putra Arsan Madina C B B B ( B B B B B B | Cukup [Baik [Tepat
11 |Fikri Deipaha B C B C C B B B B B B | Bak [Bak [Tepat
12 |Herdiansyah H.Romli A A B B C B B B A B B Bak [Baik  |Tepat
13 [lqbal Praditya Hasan C B B C ( B B B B B B | Cukup [Baik |[Tepat
14 |Kasihyanti Batalipu B B B B C B B B B B B Bak [Baik  |Tepat
15 |Melinda Husain B B B ( ( B B B B B B | Cukup [Baik |Tepat
197 | Abdul rahman Laiya B C C C ¢ C B B B C B | Bak [Bak [Tepat

Sumber : SMP Negeri 4 Gorontalo

4.2 Manual Model Naive Bayes untuk Prediksi Ketepatan Lulus Siswa
Dalam penelitian ini menggunakan metode Naive Bayes, sebelumnya harus

menentukan mana nilai X dan variabel Y data variabel X diambil dari setiap mata

pelajaran kemudian variabel Y adalah output atau hasil prediksi.

32



Tabel 4. 2 Dataset Testing

No |PAIBP| PKN [BINDO| BING | MM | IPA IPS | PIOK | SB PKY | MBD |Ekstra K |Absensi |KET
1 B B B C C B B B B B C  |Cukup |Baik  |Tepat
2 C B B C ( B B B B B B |Baik |Baik |Tepat
3 C B B C ( B B B B B B |Bak |Cukup |Tepat
4 C B B C C B B C B B B |Cukup |Baik |Tepat
5 B B B C C B B B B B B [Baik  [Baik [Tepat
b B A B C C B B B B B A (Cukup [Cukup (Tepat
7 B B B B B B B B B B A [Bak  [Baik |Tepat
8 D D B D D D C D D D C |Bak |Cukup |[Tidak Tepat
9 C B B C C B B B B B C  |Cukup |Baik ?
*Probabilitas Class
P(Y= Tepat) =7/8 =0,875
P(Y= Tidak Tepat) = 1/8 =0,125
*Probabilitas Atribut terhadap Class

P(X1=C|Y = Tepat) =3/7 =042

P(X1=C|Y =Tidak Tepat =0/1 =

P(X2=B|Y = Tepat) =6/7 =0,85

P(X2 =B |Y =Tidak Tepat =11 =

P(X3 =B |Y = Tepat =7/7 =

P(X3=B|Y =Tidak Tepat =11 =1

P(X4=C|Y =Tepat =6/7 =0,85

P(X4 =C|Y =Tidak Tepat =0/1 =

P(X5=C|Y = Tepat =6/7 =0,85

P(X5=C|Y =Tidak Tepat =01 =

P(X6 =B |Y = Tepat =7/7 =

P(X6 =B |Y =Tidak Tepat =01 =

P(X7=B|Y = Tepat =7/7 =

P(X7 =B |Y =Tidak Tepat =01 =




P(X8=B|Y =Tepat =6/7 =0,85

P(X8 =B |Y = Tidak Tepat =01 =
P(X9=B|Y = Tepat =7/7 =
P(X9 =B |Y =Tidak Tepat =0/1 =
P(X10=B|Y = Tepat =77 =
P(X10 =B |Y = Tidak Tepat =01 =
P(X11=C|Y = Tepat = 1/7 =014
P(X11=C|Y =Tidak Tepat =11 =1
P(X12 = Cukup | Y = Tepat = 3/7 =0,42
P(X12 = Cukup | Y = Tidak Tepat =0/1 =0
P(X13 = Baik | Y = Tepat = 5/7 =0,71

P(X13=Baik |Y =Tidak Tepat =0/1 =0

*Hitung Total Probabilitas

P(Y = Tepat)
=0,42+0,85+1+0,85+ 0,85+ 1+ 1 + 0,85+ 1 + 1 +0,14+0,41+0,71 = 10,08

P(Y = Tidak Tepat )
=0+1+1+0+0+0+0+0+0+0+1+0+0=3

*Cari Class dengan probabilitas tertinggi, yaitu Y = Tepat. Maka Prediksi data
yang dicari = Tepat



4.3 Koefisien Matriks

Tabel 4. 3 Pembagian Data Training dan Data Testing

No Uraian Jumlah
1 Data Training 97
2 Data Testing 100
Total 197

1. Kinerja Model NaiveBayes
Pengukuran kinerja model NBY dalam prediksi ketepatan kelulusan
siswa menggunakan data testing sebanyak 100 data. Adapun hasil pengukuran
kinerjanya ditunjukan pada Tabel 5.1 berikut :

Confusion Matrix 120 ——
TDK TEPAT 3 1] 100
AKTUAL 80 T
TEPAT 17 82 60 +— -
40 +—

TDK TEPAT TEPAT
20 +—  —

PREDIKSI

Gambar 4. 1 Confusion Matrix model Naive Bayes

Tabel 4. 4 Classification Report Model Naive Bayes

Precision Recall Fl-score
Ya 1 0.82 0.90
Tidak 1 0.15 0.13

Akurasi 0.85




Menghitung rumus Precision

TP 82 _82_1
TP+FP 82+0 82

Menghitung rumus Recall
TP _ 82 _ 82 - 082
TP+FN 82+17 99

Menghitung rumus fl-score

Precision x Recall _ oy 1 x0,82 _ 0,82
Precision + Recall 14082 1,82

Menghitung Rumus Akurasi

TP+ TN 82+3 85

TPTIN+FPLFN 87 +2+2+2 100 0%

= 2X0,450 = 0,90



4.4 Hasil Pengembangan Sistem
4.4.1 Sistem Di Usulkan

{ Mulai )
-

l l

nput Data Admin nput Drata Siswa mput Drata Indikates nput Data Predilesi
¥ w h 4 h 4
F.ekam Dwata Admin Fekam Data Sizwa Felkam Data Indikator Bekam Data Prediksl

h 4 h 4
Th_Admin ' Th_Sizwa ! ( Th_Indikator (

h
( Th_Prediksi (

Tampilkan Hasil
Prediksi

w

@r&di}:si )

v

| Sele=ai

Gambar 4. 2 Bagan Alir Sistem Yang Di Usulkan



4.4.2 Desain Sistem Secara Umum
4.4.2.1 Diagram Konteks

Lp. Hasil Prediksi
F e — =

a
Admin

Prediksi
Ketepatan
Lulusan Siswa |«

Dataset, Data Admin, data
indikator,data tes

Gambar 4. 3 Diagram Konteks

Berdasarkan pada gambar 4.2 diagram konteks dapat dijelaskan bahwa proses
Prediksi dapat dilakukan oleh pengguna dengan melakukan proses pengimputan dataset,

pengolahan dengan metode Naive Bayes melakukan proses prediksi.



4.4.2.2 Diagram Berjenjang

Prediksi

Ketepatan
Lulusan Siswa

2

Entry Data proses output

h 4 A

3
(1ap ) ( 12p N 13P )( 14P )

Data
Indikator

Dataset Data Uji

Data Admin

Gambar 4. 4 Diagram Berjenjang

Diagram berjenjang pada gambar 4.3 terdapat beberapa proses yaitu proses 1
penginputan, dalam hal ini yang diinput adalah dataset, data indicator, data testing dan data
admin. Proses 2, yaitu proses proses prediksi dengan metode Naive Bayes dan proses 3 yaitu

proses menampilkan hasil prediksi dan laporan hasil prediksi kelulusan siswa.



4.4.2.3 Diagram Arus Data
4.4.2.3.1 DAD Level 0

Datazet - "
Datasst 1P g F1 Dataset
L. - Diata mdikator .
Admin D . Data Indikator -
- Data testing »  F2Data Indikator
| Input Data
'y - Data Admin Diata Testing
| . »  F3 Data Testing
Data admin
Data I]'Jli'ikEtCT
F4 Data Admin
Pradiksi ketepatan
falus s1zwa
Data Testing Diatasst
T
N 2P +
Proses <
B
N
Lp. Hazil Rrediksi Data Admin
T
P | Hasil Prefdiksi
Eeluaran P
N

Gambar 4. 5 DAD Level 0

Gambar4.4 DAD Level 0 memberikan penggambaran yang jelas bahwa dalam
system ini bekerja dimulai dari aksi pengguna, dimana pengguna melakukan penginputan
data yakni input dataset ke dalam sistem, kemudian data akan diteruskan ke dalam model

naive bayes sehingga diperoleh hasil prediksi berupa prediksi kelulusan siswa.



4.4.2.3.2 DAD Level 1 Proses 1

. 21P
Prozes Prediksi
™ Proses Prediksi
F1 Datasert
s s
Dataset 1P [}
Data Indikator
i » Diatazat
i Inpuat Data
Data testing :
s Data Indikator
-
—l Hasil Predik=i
L, F2DataIndikater
_— Data Testng
L 5 F3DataTesting
—_—
3P
LP Hasil Prediks Keluaran
-~/

Gambar 4. 6 DAD Level 1 Proses 1

Berdasarkan pada gambar 4.5 DAD level 1 proses 1 menggambarkan proses
penginputan data yang telah dilakukan oleh pengguna yaitu berupa dataset siswa.

Penginputan dataset akan disimpan ke dalam sistem.



4.4.2.3.3 DAD Level 1 Proses 2

Datazat
L1P > F1 Datazet
Diatazet
Admin > Dataset
.

12P Dats Indikator
———» F2 Data Indikstor

Data Indikator

Diata Indikator

Data Testing ata Testing

L. -
# F3 Data Testing

Y

Data Testing

14P Data Admin
L 3 Fi4Datz Admin

Diata Admin

h J

Diata Admin

| —

Gambar 4. 7 DAD Level 1 Proses 2

Proses 2 yang dilakukan oleh pengguna pada gambar 4.6 DAD level 1 proses 2
memperlihatkan bahwa dataset yang telah diinput oleh pengguna akan dilanjutkan ke
dalam proses prediksi dengan metode Naive Bayes dan selanjutnya hasilnya akan

dilaporkan kepada admin.



4.4.3 Kamus Data

Kamus Data atau Data Dictionary adalah deskripsi yang menyajikan informasi

tentang data serta kebutuhan informasinya dalam suatu system informasi. Fungsinya

adalah untuk membantu dalam perancangan input, file atau basis data, serta output.

Kamus data dibuat dengan dasar aliran data yang tergambar dalam DAD, yang

mencakup struktur data dengan tingkat detail yang mendalam

Tabel 4. 5 Kamus dataset

Kamus Data : Dataset siswa

NamaArus Data : Dataset

Bentuk Data : Dokumen

Penjelasan . Berisi data-data Dataset | Arus Data :a-1.p,1.p-f1,f1-2.p
Periode . Setiap ada penambahan
data Data set
Struktur Data
No Nama Item Data Type | Size Description
1 No N 10 Nomor
2 Nama C 50 Nama
3 | Pai_Bp C 1 Pendidikan agama Islam
4 | Pkn C 1 Pendidikan kewarganegaraan
5 B_indo C 1 Bahasa Indonesia
6 |B_ing C 1 Bahasa Inggris
7 | Mm C 1 Matematika
8 Ipa C 1 Ipa
9 Ips C 1 Ips




10 | Pjok C 1 Pjok

11 | Sb C 1 Seni Budaya

12 | Pky C 1 Prakarya

13 | Mbd C 1 Mulok/Bahasa Daerah
14 | Ekstra_K C 30 Ekstra Kurikuler

15 | Absensi C 30 Kehadiran

16 | Ket C 50 Keterangan

Tabel 4. 6 Kamus Data indikator

Kamus Data : Dataset Indikator

NamaArus Data : Dataset indikator Bentuk Data  : Dokumen
Penjelasan . Berisi data-data Arus Data : a-1.p,1.p-f2,f2-
Dataset 2.p,2.p-f2,f2-3p
Periode . Setiap ada penambahan
data Dataset
Struktur Data
No | Nama Item Data | Type Size Description
1 Kdi 5 C Kode indikator
2 Indikatorl 50 C Indikatorl

Tabel 4. 7 Kamus Data Testing

Kamus Data : admin

NamaArus Data
Penjelasan

. Data Testing
. Berisi data-data Dataset

Bentuk Data : Dokumen

Arus Data

:a-1.p,1.p-




Periode : Setiap ada penambahan f2,f2-2.p,2.p-
data Dataset f2,f2-3p
Struktur Data
No | Nama Item Data | Type Size Description
1 No N 10 Nomor
2 Nama C 50 Nama
3 Pai_Bp C 1 Pendidikan agama Islam
4 | Pkn C 1 Pendidikan kewarganegaraan
5 B_indo C 1 Bahasa Indonesia
6 |B_ing C 1 Bahasa Inggris
7 | Mm C 1 Matematika
8 Ipa C 1 Ipa
9 Ips C 1 Ips
10 | Pjok C 1 Pjok
11 | Sb C 1 Seni Budaya
12 | Pky C 1 Prakarya
13 | Mbd C 1 Mulok/Bahasa Daerah
14 | Ekstra_K C 30 Ekstra Kurikuler
15 | Absensi C 30 Kehadiran
16 | Ket C 50 Keterangan
Tabel 4. 8 Kamus Data admin

Kamus Data : admin
NamaArus Data : admin Bentuk Data  : Dokumen
Penjelasan . Berisi data-data Arus Data : b-1.p-3.p

Admin




No | Nama Item Data | Type Size Description
1 No N 5 No
2 Nama C 50 Nama
3 Username C 30 Username
4 Password C 12 Password
5 Status C 30 Status

4.5 Desain Input SecaraUmum

Desain Input Secara Umum

Sistem Prediksi Kelulusan Siswa
Tahap Desain Input Secara Umum
Tabel 4. 9 Desain Input Secara Umum

Kode Input Nama Input Sumber Tipe File Periode
F1 Dataset peserta Admin Indeks Non Periodik
F2 Dataset indikator Admin Indeks Non Periodik
F3 Data Testing Admin Indeks Non Periodik
F4 Data admin admin Indeks Non Periodik

4.6 Desain Output SecaraUmum

Desain Output Secara Umum




Sistem Prediksi Kelulusan Siswa
Tahap Desain output Secara Umum
Tabel 4. 10 Desain output Secara Umum
Kode Input Nama Input Sumber Tipe File Periode
F3 Data Testing Admin Indeks Non Periodik
4.7 Desain Database SecaraUmum
Desain File Secara Umum
Sistem Prediksi Kelulusan Siswa
Tahap Desain Input Secara Umum
Tabel 4. 11 Desain File Secara Umum
Kode File Nama File Tipe File Media File Organisasi Field
File Kunci
F1 Dataset peserta Master Harddisk Indeks No
F2 Dataset indikator Master Harddisk Indeks No
F3 Data sub indikator Master Harddisk Indeks No
F4 Data admin Master Harddisk Indeks No




4.8 Desain Sistem Secara Terinci
4.8.1 Desain Input Data Admin

Gambar 4. 8 Desain Form input Data Admin

Gambar 4. 9 Desain Form Input Dataset



4.7.2 Desain output terinci

LOGO

O
NO Nama Keterangan

X[99) “99) x{95)

Gambar 4. 10 Desain Output

4.9 Tabel Database Terinci

Tabel 4. 12 Tabel Dataset Peserta

Kamus Data : Dataset Peserta

NamaArus Data : Dataset Peserta Bentuk Data  : Dokumen
Penjelasan . Berisi data-data Dataset Arus Data > a-1.p,1.p-f1,f1-
Periode . Setiap ada penambahan 2.p

data Data set
Struktur Data

No Nama Item Data Type | Wid Indeks
th

1 | No Int 10 Primary Key

2 | Nama Varchar | 50

3 | Pai_Bp Varchar | 1




4 | Pkn Varchar | 1
5 B_indo Varchar | 1
6 B_ing Varchar | 1
7 | Mm Varchar | 1
8 Ipa Varchar | 1
9 Ips Varchar | 1
10 | Pjok Varchar | 1
11 | Sb Varchar | 1
12 | Pky Varchar | 1
13 | Mbd Varchar | 1
14 | Ekstra_ K Varchar | 30
15 | Absensi Varchar | 30
16 | Ket Varchar | 50

Tabel 4. 13 Tabel Dataset Indikator

Kamus Data : Dataset Indikator

NamaArus Data

: Dataset Indikator

Bentuk Data : Dokumen

Penjelasan . Berisi data-data Arus Data : a-1.p,1.p-f2,12-
Dataset 2.p,2.p-f2,f2-3p
Periode . Setiap ada
penambahan data
Dataset
Struktur Data
No Nama Item Type | Width Indeks
Data
1 Kdi 5 C Kode indikator
2 Indikatorl 50 C Indikatorl




Tabel 4. 14 Tabel Dat Testing

Kamus Data : Dataset Sub Indikator

NamaArus Data

Penjelasan

Periode

: DataTes

Dataset

. Setiap ada

. Berisi data-data

penambahan data

Bentuk Data : Dokumen
Arus Data . a-1.p,1.p-f2,f2-
2.p,2.p-f2,f2-3p

Dataset
Struktur Data
No Nama Item Type | Width Indeks
Data
1 | No Int 10 Primary Key
2 | Nama Varchar | 50
3 | Pai_Bp Varchar | 1
4 | Pkn Varchar | 1
5 B_indo Varchar | 1
6 |B_ing Varchar | 1
7 | Mm Varchar | 1
8 Ipa Varchar | 1
9 |lIps Varchar | 1
10 | Pjok Varchar | 1
11 | Sb Varchar | 1
12 | Pky Varchar | 1
13 | Mbd Varchar | 1
14 | Ekstra_K Varchar | 30
15 | Absensi Varchar | 30
16 | Ket Varchar | 50




Tabel 4. 15 Tabel Admin

Nama File : Admin
Tipe File : Induk
Organisasi : Indeks

No Field Name Type Width Indeks

1. | No int 5 Primary Key

2. | Name varchar 50

3 | Username varchar 30

4 | Password Varchar 30

5. | Status varchar 30

4.9 Desain Relasi Database

MO v admin
¥ NS s
Nama - varthat (W)
QO s th_sdoocasd Uteeruene © varchae! J0)
€3 W0 e21%) Paktonyd | varttar 1)
AT | e 0 Satuy © vaecha 0)
uo il Prociks © varchae(30)
(RO R AL >
NAMA - varchar 500 |
PAL_ 29 : varchae(l) | aa e v QAR m - inddator
PRN - varchan(1] e ¥ N - wn10] ¥ XDI : vaechae(S)
B_INDO : varchar(1} FAMA - vatchae(%0) INGIKATORS - v 95)
B_ING 1 varchar(1) PAL_B9 : varchae(l ]

MM warchae(l)

PN - vaecnae(1 )
PA © vimchaell)

- B_INDO : vaechawr(l)
IPS : varchar(l) B_ING | varena( 1)
PO : varchae(l) MM © warchad £

o > VORRAL) 1PA - varchae(1)

PRY 3 varchin(l IPS © vachan1

NED : varchar(l) PIOK ! varchar(t

Blcatra K 1 varchar 35) SS » vaechan(3)

Ananial | viechar 5] PKCY < warcha( 1)

T ..(hut"ﬂ: MED ¢ varchar! 1)
BRstra K 1 varchit 35)
Absensl | varcha 35)
KET | varchan 50]

Gambar 4. 11 Desain Relasi Database

Pada konstruksi system, hasil dari analisis dan desain system kemudian

diterjemahkan kekonstruksi system/software dengan menggunakan bahasa



pemrograman Visual Studio (Visual Basic Net 2010). Adapun alat bantu yang

digunakan pada tahap ini adalah :
1. Visual Basic Net 2010 untuk pemrogramannya
2. Mysqgl untuk databasenya
3. Crystall Report untuk laporannya
4. ODBC untuk conector databasenya

4.10 Hasil Pengujian Sistem

4.10.1 Pengujian White Box
4.10.1.1 Pengujian White Box

Koding

Z
=
(=7
&

Sub BANYAKDATA()
conn = New MySqglConnection
conn.ConnectionString = "server=localhost; user
id=root;password=;database=dataset_iin"
conn.Open()
Try
Dim str As String
str "SELECT COUNT(NO) AS JMLD FROM dataset"
cmd = New MySqlCommand(str, conn)
rd = cmd.ExecuteReader
rd.Read()
If rd.HasRows Then
Label7.Text = rd.Item("JMLD")
End If
Catch ex As Exception
End Try
End Sub
Sub PROBABILITAS1()
conn = New MySqlConnection
conn.ConnectionString = "server=localhost; user
id=root;password=;database=dataset_iin"
conn.Open()
Try

Dim str As String
str "SELECT COUNT(KET) AS LLS FROM dataset WHERE
KET="'Tepat""
cmd = New MySqlCommand(str, conn)
rd = cmd.ExecuteReader
rd.Read()
If rd.HasRows Then
Label3.Text = rd.Item("LLS")
End If
Catch ex As Exception
End Try
End Sub

Sub PROBABILITAS2()
conn = New MySqglConnection
conn.ConnectionString = "server=localhost; user
id=root;password=;database=dataset iin"
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conn.Open()
Try
Dim str As String
str = "SELECT COUNT(KET) AS TDL FROM dataset WHERE
KET='Tidak Tepat'"
cmd = New MySqlCommand(str, conn)
rd = cmd.ExecuteReader
rd.Read()
If rd.HasRows Then
Label5.Text = rd.Item("TDL")
End If
Catch ex As Exception
End Try
End Sub
Sub MAPEL1A()
conn = New MySqglConnection
conn.ConnectionString = "server=localhost; user
id=root;password=;database=dataset_iin"
conn.Open()
Try
Dim PAIL As String
Dim str As String
str = "SELECT COUNT(PAI_BP) AS MP1 FROM dataset WHERE
PAI BP="" & Button3.Text & "' AND KET='" & Buttonl6.Text & "'"
cmd = New MySqlCommand(str, conn)
rd = cmd.ExecuteReader
rd.Read()
If rd.HasRows Then

PAIL = rd.Item("MP1")
Labell5.Text = PAIL / Label3.Text
End If
Catch ex As Exception
End Try

End Sub

Sub MAPEL1B()
conn = New MySqglConnection
conn.ConnectionString = "server=localhost; user
id=root;password=;database=dataset_iin"
conn.Open()
Try
Dim PAIT As String
Dim str As String
str = "SELECT COUNT(PAI_BP) AS MP1 FROM dataset WHERE
PAI_BP="'" & Button3.Text & "' AND KET='" & Buttonl7.Text & "'"
cmd = New MySqlCommand(str, conn)
rd = cmd.ExecuteReader
rd.Read()
If rd.HasRows Then

PAIT = rd.Item("MP1")
Labell7.Text = PAIT / Label5.Text
End If
Catch ex As Exception
End Try
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End Sub
Sub MAPEL2A()
conn = New MySqglConnection
conn.ConnectionString = "server=localhost; user
id=root;password=;database=dataset_iin"
conn.Open()
Try
Dim PKNL As String
Dim str As String
str = "SELECT COUNT(PKN) AS MP2 FROM dataset WHERE
PKN="" & Button4.Text & "' AND KET='" & Buttonl6.Text & "'"
cmd = New MySglCommand(str, conn)
rd = cmd.ExecuteReader
rd.Read()
If rd.HasRows Then
PKNL = rd.Item("MP2")
Label20.Text = PKNL / Label3.Text
End If
Catch ex As Exception
End Try
End Sub
Sub MAPEL2B()
conn = New MySqglConnection
conn.ConnectionString = "server=localhost; user
id=root;password=;database=dataset_iin"
conn.Open()
Try
Dim PKNT As String
Dim str As String
str = "SELECT COUNT(PKN) AS MP2 FROM dataset WHERE
PKN="" & Button4.Text & "' AND KET="'" & Buttonl7.Text & "'"
cmd = New MySqlCommand(str, conn)
rd = cmd.ExecuteReader
rd.Read()
If rd.HasRows Then

PKNT = rd.Item("MP2")
Label18.Text = PKNT / Label5.Text
End If
Catch ex As Exception
End Try

End Sub

Sub MAPEL3A()
conn = New MySqglConnection
conn.ConnectionString = "server=localhost; user
id=root;password=;database=dataset_iin"
conn.Open()
Try
Dim BINDOL As String
Dim str As String
str = "SELECT COUNT(B_INDO) AS MP3 FROM dataset WHERE
B_INDO="" & Button5.Text & "' AND KET='" & Buttonl6.Text & "'"
cmd = New MySqlCommand(str, conn)
rd = cmd.ExecuteReader
rd.Read()
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If rd.HasRows Then

BINDOL = rd.Item("MP3")
Label30.Text = BINDOL / Label3.Text
End If
Catch ex As Exception
End Try End Sub

Sub MAPEL3B()
conn = New MySqlConnection
conn.ConnectionString = "server=localhost; user
id=root;password=;database=dataset_iin"
conn.Open()
Try
Dim BINDOT As String
Dim str As String
str = "SELECT COUNT(B_INDO) AS MP3 FROM dataset WHERE
B_INDO='" & Button5.Text & "' AND KET="'" & Buttonl7.Text & "'"
cmd = New MySglCommand(str, conn)
rd = cmd.ExecuteReader
rd.Read()
If rd.HasRows Then

BINDOT = rd.Item("MP3")
Label28.Text = BINDOT / Label5.Text
End If
Catch ex As Exception
End Try
End Sub
Sub MAPEL4A()
conn = New MySqglConnection
conn.ConnectionString = "server=localhost; user
id=root;password=;database=dataset_iin"
conn.Open()
Try
Dim BINGL As String
Dim str As String
str = "SELECT COUNT(B_ING) AS MP4 FROM dataset WHERE
B_ING="" & Button6.Text & "' AND KET="'" & Buttonl6.Text & "'"
cmd = New MySqlCommand(str, conn)
rd = cmd.ExecuteReader
rd.Read()
If rd.HasRows Then
BINGL = rd.Item("MP4")
Label38.Text = BINGL / Label3.Text
End If
Catch ex As Exception
End Try
End Sub
Sub MAPEL4B()
conn = New MySqglConnection
conn.ConnectionString = "server=localhost; user
id=root;password=;database=dataset _iin"
conn.Open()
Try
Dim BINGT As String
Dim str As String
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str = "SELECT COUNT(B_ING) AS MP4 FROM dataset WHERE
B_ING="" & Button6.Text & "' AND KET="'" & Buttonl7.Text & "'"

cmd = New MySqglCommand(str, conn)

rd = cmd.ExecuteReader

rd.Read()

If rd.HasRows Then

BINGT = rd.Item("MP4")
Label36.Text = BINGT / Label5.Text
End If
Catch ex As Exception
End Try

End Sub

Sub MAPEL5A()
conn = New MySqglConnection
conn.ConnectionString = "server=localhost; user
id=root;password=;database=dataset_iin"
conn.Open()
Try
Dim MML As String
Dim str As String
str = "SELECT COUNT(MM) AS MP5 FROM dataset WHERE MM='"
& Button7.Text & "' AND KET='" & Buttonl6.Text & "'"
cmd = New MySqlCommand(str, conn)
rd = cmd.ExecuteReader
rd.Read()
If rd.HasRows Then

MML = rd.Item("MP5")
Label46.Text = MML / Label3.Text
End If
Catch ex As Exception
End Try
End Sub
Sub MAPEL5B()
conn = New MySqglConnection
conn.ConnectionString = "server=localhost; user
id=root;password=;database=dataset_iin"
conn.Open()
Try
Dim MMT As String
Dim str As String
str = "SELECT COUNT(MM) AS MP5 FROM dataset WHERE MM=""
& Button7.Text & "' AND KET='" & Buttonl7.Text & """
cmd = New MySglCommand(str, conn)
rd = cmd.ExecuteReader
rd.Read()
If rd.HasRows Then
MMT = rd.Item("MP5")
Label44.Text = MMT / Label5.Text
End If
Catch ex As Exception
End Try
End Sub
Sub MAPELG6A()
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conn = New MySqglConnection
conn.ConnectionString = "server=localhost; user
id=root;password=;database=dataset_iin"
conn.Open()
Try
Dim IPAL As String
Dim str As String
str = "SELECT COUNT(IPA) AS MP6 FROM dataset WHERE
IPA="" & Button8.Text & "' AND KET='" & Buttonl6.Text & "'"
cmd = New MySqlCommand(str, conn)
rd = cmd.ExecuteReader
rd.Read()
If rd.HasRows Then

IPAL = rd.Item("MP6")
Label54.Text = IPAL / Label3.Text
End If
Catch ex As Exception
End Try

End Sub

Sub MAPEL6B()
conn = New MySqglConnection
conn.ConnectionString = "server=localhost; user
id=root;password=;database=dataset_iin"
conn.Open()
Try
Dim IPAT As String
Dim str As String
str = "SELECT COUNT(IPA) AS MP6 FROM dataset WHERE
IPA="" & Button8.Text & "' AND KET='" & Buttonl7.Text & "'"
cmd = New MySqlCommand(str, conn)
rd = cmd.ExecuteReader
rd.Read()
If rd.HasRows Then

IPAT = rd.Item("MP6")
Label52.Text = IPAT / Label5.Text
End If
Catch ex As Exception
End Try
End Sub
Sub MAPEL7A()
conn = New MySqglConnection
conn.ConnectionString = "server=localhost; user
id=root;password=;database=dataset_iin"
conn.Open()
Try
Dim IPSL As String
Dim str As String
str = "SELECT COUNT(IPS) AS MP7 FROM dataset WHERE
IPS="'" & Button9.Text & "' AND KET='" & Buttonl6.Text & "'"
cmd = New MySglCommand(str, conn)
rd = cmd.ExecuteReader
rd.Read()
If rd.HasRows Then
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IPSL = rd.Item("MP7")
Label62.Text = IPSL / Label3.Text
End If
Catch ex As Exception
End Try
End Sub
Sub MAPEL7B()
conn = New MySqglConnection
conn.ConnectionString = "server=localhost; user
id=root;password=;database=dataset_iin"
conn.Open()
Try
Dim IPST As String
Dim str As String
str = "SELECT COUNT(IPS) AS MP7 FROM dataset WHERE
IPS="'" & Button9.Text & "' AND KET='" & Buttonl7.Text & "'"
cmd = New MySqlCommand(str, conn)
rd = cmd.ExecuteReader
rd.Read()
If rd.HasRows Then
IPST = rd.Item("MP7")
Label6@.Text = IPST / Label5.Text
End If
Catch ex As Exception
End Try
End Sub
Sub MAPELS8A()
conn = New MySqglConnection
conn.ConnectionString = "server=localhost; user
id=root;password=;database=dataset_iin"
conn.Open()
Try
Dim PJOKL As String
Dim str As String
str = "SELECT COUNT(PJOK) AS MP8 FROM dataset WHERE
PJOK="" & Buttonl@.Text & "' AND KET='" & Buttonl6.Text & "'"
cmd = New MySqlCommand(str, conn)
rd = cmd.ExecuteReader
rd.Read()
If rd.HasRows Then

PJOKL = rd.Item("MP8")
Label70.Text = PJOKL / Label3.Text
End If
Catch ex As Exception
End Try
End Sub
Sub MAPEL8B()
conn = New MySqglConnection
conn.ConnectionString = "server=localhost; user
id=root;password=;database=dataset_iin"
conn.Open()
Try
Dim PJOKT As String
Dim str As String
str = "SELECT COUNT(PJOK) AS MP8 FROM dataset WHERE
PJOK="" & Buttonl®.Text & "' AND KET='" & Buttonl7.Text & "'"
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cmd = New MySqlCommand(str, conn)
rd = cmd.ExecuteReader
rd.Read()
If rd.HasRows Then
PJOKT = rd.Item("MP8")
Label68.Text = PJOKT / Label5.Text
End If
Catch ex As Exception
End Try
End Sub
Sub MAPEL9A()
conn = New MySqglConnection
conn.ConnectionString = "server=localhost; user
id=root;password=;database=dataset_iin"
conn.Open()
Try
Dim SBL As String
Dim str As String
str = "SELECT COUNT(SB) AS MP9 FROM dataset WHERE SB=""
& Buttonll.Text & "' AND KET='" & Buttonl6.Text & "'"
cmd = New MySqlCommand(str, conn)
rd = cmd.ExecuteReader
rd.Read()
If rd.HasRows Then

SBL = rd.Item("MP9")
Label78.Text = SBL / Label3.Text
End If
Catch ex As Exception
End Try
End Sub
Sub MAPEL9B()
conn = New MySqlConnection
conn.ConnectionString = "server=localhost; user
id=root;password=;database=dataset_iin"
conn.Open()
Try
Dim SBT As String
Dim str As String
str "SELECT COUNT(SB) AS MP9 FROM dataset WHERE SB="'"
& Buttonll.Text "'AND KET='" & Buttonl7.Text & "'"
cmd = New MySqglCommand(str, conn)
rd = cmd.ExecuteReader
rd.Read()
If rd.HasRows Then
SBT = rd.Item("MP9")
Label76.Text = SBT / Label5.Text
End If
Catch ex As Exception
End Try
End Sub
Sub MAPEL1@A()
conn = New MySqglConnection
conn.ConnectionString = "server=localhost; user
id=root;password=;database=dataset_iin"
conn.Open()
Try
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Dim PKYL As String
Dim str As String
str = "SELECT COUNT(PKY) AS MP10 FROM dataset WHERE
PKY="" & Buttonl2.Text & "' AND KET='" & Buttonl6.Text & "'"
cmd = New MySqlCommand(str, conn)
rd = cmd.ExecuteReader
rd.Read()
If rd.HasRows Then
PKYL = rd.Item("MP10")
Label86.Text = PKYL / Label3.Text
End If
Catch ex As Exception
End Try
End Sub
Sub MAPEL10B()
conn = New MySqglConnection
conn.ConnectionString = "server=localhost; user
id=root;password=;database=dataset_iin"
conn.Open()
Try
Dim PKYT As String
Dim str As String
str = "SELECT COUNT(PKY) AS MP10 FROM dataset WHERE
PKY="" & Buttonl2.Text & "' AND KET='" & Buttonl7.Text & "'"
cmd = New MySqlCommand(str, conn)
rd = cmd.ExecuteReader
rd.Read()
If rd.HasRows Then
PKYT = rd.Item("MP10")
Label84.Text = PKYT / Label5.Text
End If
Catch ex As Exception
End Try
End Sub
Sub MAPEL11A()
conn = New MySqglConnection
conn.ConnectionString = "server=localhost; user
id=root;password=;database=dataset _iin"
conn.Open()
Try
Dim MBDL As String
Dim str As String
str = "SELECT COUNT(MBD) AS MP11l FROM dataset WHERE
MBD='" & Buttonl3.Text & "' AND KET='" & Buttonl6.Text & "'"
cmd = New MySqlCommand(str, conn)
rd = cmd.ExecuteReader
rd.Read()
If rd.HasRows Then
MBDL = rd.Item("MP11")
Label94.Text = MBDL / Label3.Text
End If
Catch ex As Exception
End Try
End Sub
Sub MAPEL11B()
conn = New MySqglConnection
conn.ConnectionString = "server=localhost; user
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id=root;password=;database=dataset_iin"
conn.Open()
Try
Dim MBDT As String
Dim str As String
str = "SELECT COUNT(MBD) AS MP11 FROM dataset WHERE
MBD='" & Buttonl3.Text & "' AND KET='" & Buttonl7.Text & "'"
cmd = New MySglCommand(str, conn)
rd = cmd.ExecuteReader
rd.Read()
If rd.HasRows Then
MBDT = rd.Item("MP11")
Label92.Text = MBDT / Label5.Text
End If
Catch ex As Exception
End Try
End Sub
Sub MAPEL12A()
conn = New MySqglConnection
conn.ConnectionString = "server=localhost; user
id=root;password=;database=dataset_iin"
conn.Open()
Try
Dim EKSL As String
Dim str As String
str = "SELECT COUNT(Ekstra_K) AS MP12 FROM dataset WHERE
Ekstra_K='" & Buttonl4.Text & "' AND KET='" & Buttonl6.Text & "'"
cmd = New MySqlCommand(str, conn)
rd = cmd.ExecuteReader
rd.Read()
If rd.HasRows Then
EKSL = rd.Item("MP12")
Labell102.Text = EKSL / Label3.Text
End If
Catch ex As Exception
End Try
End Sub
Sub MAPEL12B()
conn = New MySqglConnection
conn.ConnectionString = "server=localhost; user
id=root;password=;database=dataset_iin"
conn.Open()
Try
Dim EKST As String
Dim str As String
str = "SELECT COUNT(Ekstra_K) AS MP12 FROM dataset WHERE
Ekstra_K='" & Buttonl4.Text & "' AND KET='" & Buttonl7.Text & "'"
cmd = New MySqlCommand(str, conn)
rd = cmd.ExecuteReader
rd.Read()
If rd.HasRows Then
EKST = rd.Item("MP12")
Labell100.Text = EKST / Label5.Text
End If
Catch ex As Exception
End Try
End Sub
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Sub MAPEL13A()
conn = New MySqglConnection
conn.ConnectionString = "server=localhost; user
id=root;password=;database=dataset_iin"
conn.Open()
Try
Dim ABL As String
Dim str As String
str = "SELECT COUNT(Absensi) AS MP13 FROM dataset WHERE
Absensi="" & Buttonl5.Text & "' AND KET='" & Buttonl6.Text & "'"
cmd = New MySglCommand(str, conn)
rd = cmd.ExecuteReader
rd.Read()
If rd.HasRows Then

ABL = rd.Item("MP13")
Labell13.Text = ABL / Label3.Text
End If
Catch ex As Exception
End Try
End Sub
Sub MAPEL13B()
conn = New MySqglConnection
conn.ConnectionString = "server=localhost; user
id=root;password=;database=dataset_iin"
conn.Open()
Try
Dim ABT As String
Dim str As String
str = "SELECT COUNT(Absensi) AS MP13 FROM dataset WHERE
Absensi="" & Buttonl5.Text & "' AND KET='" & Buttonl7.Text & "'"
cmd = New MySqlCommand(str, conn)
rd = cmd.ExecuteReader
rd.Read()
If rd.HasRows Then
ABT = rd.Item("MP13")
Labell1ll.Text = ABT / Label5.Text
End If
Catch ex As Exception
End Try
End Sub
Private Sub PROSES_©01 Load(ByVal sender As System.Object, ByVal
e As System.EventArgs) Handles MyBase.Lload

Call testing@l()
Call BANYAKDATA()
Call PROBABILITAS1()
Call PROBABILITAS2()
Call MAPEL1A()

Call MAPEL1B()

Call MAPEL2A()

Call MAPEL2B()

Call MAPEL3A()

Call MAPEL3B()

Call MAPEL4A()

Call MAPEL4B()

Call MAPEL5A()
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Label38
Label70
Labello

Label36
Label68
Labelll

Call
Call
Call
Call
Call
Call
Call
Call
Call
Call
Call
Call
Call
Call
Call
Call
Call

MAPEL5B()
MAPEL6A()
MAPEL6B()
MAPEL7A()
MAPEL7B()
MAPEL8A()
MAPEL8B()
MAPEL9A()
MAPEL9B ()
MAPEL10A()
MAPEL10B ()
MAPEL11A()
MAPEL11B()
MAPEL12A()
MAPEL12B()
MAPEL13A()
MAPEL13B()

Labello.Text = Label3.Text / Label7.Text
Labelll.Text = Label5.Text / Label7.Text

HTEP
.Text
.Text
.Text

TTEP
.Text
.Text
.Text

.Text = Labell5.Text * Label20.Text * Label30
* Label46.Text * Label54.Text * Label62.Text
* Label78.Text * Label86.Text * Label94.Text
* Labell@2.Text * Labelll3.Text

.Text = Labell7.Text * Labell8.Text * Label28
* Label44.Text * Label52.Text * Label60.Text
* Label76.Text * Label84.Text * Label92.Text
* Labell00.Text * Labellll.Text
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4.3.3 Flowgraph Untuk Pengujian White Box

Gambar 4. 12 Flowgraph Proses Naive Bayes

4.3.4 Perhitungan CC Pada Pengujian White Box
Dari flowgraph diatas, maka didapatkan :

Diketahui :
Region (R) =6
Node (N) =15
Edge (E) =19
Predicate Node (P) =5
Rumus :

V(G) = (E—N) + 2 atau
V(G)=P+1
Penyelesaian :
V(G)=(19-15)+2 =6



V(G)=5+1 =6
Tabel 4. 16 Basis Path Proses Naive Bayes

NO PATH KET
1 1,2,3,4,5,6,7,8,9,10,11,12,13,14,15 OK
2 1,2,3,2,3,4,5,6,7... OK
3 1,2,3,4,5,6,5,6,7,8,9,... OK
4 1,2,3,4,5,6,7,8,7,8,9,10,... OK
5 1,2,3,4,5,6,7,8,9,10,11,10,11,12,... OK
6 1,2,3,4,5,6,7,8,9,10,11,12,13,14,13,14,15 OK

Saat aplikasi dijalankan, semua path hanya dieksekusi satu kali dan CC atau V(G)
< 10. Berdasarkan kedua ketentuan tersebut, maka dari segi kelayakan perangkat

lunak, sistem ini telah memenuhi syarat logika pemrograman yang kompleks.

4.3.6 Pengujian Black Box
Tabel 4. 17 Tabel Pengujian Black Box Terhadap Beberapa Proses



Input/Event Fungsi Hasil Yang Hasil Uji
Diharapkan
Input nama user | Menampilkan Halaman menu Sesuai
dan password yang | halaman menu utama tampil
benar utama
Input nama User tidak dapat User tidak dapat Sesuai
user yang login login
salah
Input password User tidak dapat User tidak dapat Sesuia
yang salah login login
Masukkan user Menguji Validasi | Menampilkan Sesuai
name dan username dan menu proses
password benar password untuk masuk ke
menu utama
Klik menu data Menampilkan sub | Tampil sub Sesuai
menu data | menu data
indikator,  data | indikator, data
user, data siswa | user, data siswa
dan data hasil | dan data hasil
prediksi prediksi
Klik Menu data | Menampilkan Halaman form Sesuai
indikator form data data indikator
indikator
Klik menu data Menampilkan Halaman form Sesuai
User form data data admin
admin
Klik menu data | Menampilkan form/Halaman form data Sesuai
siswa data siswa .
siswa
Klik menu data hasil | Menampilkan Halaman form Sesuai
prediksi form data data hasil
hasil prediksi prediksi
Klik Menu proses | Menampilkan Halaman form Sesuai
form proses proses
Input/Event Fungsi Hasil Yang Hasil Uji

Diharapkan




Klik Keluar Keluar dari Keluar dari Sesuai
program program

Klik menu hasil Menampilkan Halaman form Sesuai
form hasil hasil prediksi

prediksi




BAB V
PEMBAHASAN

5.1 Pembahasan Sistem
Bagian ini merupakan penjelasan untuk aplikasi prediksi ketepatan lulus

siswa menggunakan metode Naive Bayes. Untuk menjalankannya silahkan buka
aplikasi Microsoft Visual Studio kemudian pilih project Prediksi Ketepatan Lulus
Siswa yang telah dibuat kemudian jalankan program dengan mengklik tombol
debug yang ada pada menu aplikasi setelah itu akan muncul tampilan login, user

bisa memasukan username dan password sebelum masuk ke halaman utamanya.

5.1.1 Tampilan Halaman Login

Gambar 5. 1 Tampilan Halaman Login

Halaman ini berfungsi untuk menginput username dan password untuk
masuk ke halaman admin aplikasi Prediksi Ketepatan Lulus Siswa. Pada saat
pengguna belum login maka menu-menu yang ada pada aplikasi tidak bias diakses
namun setelah mengisi username dan password dengan benar maka akan tampil

halaman admin sebagai berikut

55
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5.1.2 Halaman Home

N
IMPLEMENTASI METODE NAIVE BAYES (NBY)
UNTUK MEMPREDIKSI KETEPATAN LULUS SISWA

Vi M

¢ it A\

‘/'J. 3 ‘ &."
{

i A@

Gambar 5. 2 Tampilan Halaman Menu Utama

Setelah pengguna berhasil login maka menu-menu yang ada pada sidebar
bisa di akses, Tersedia berbagai menu yang dapat di akses diantaranya :
Menu Master : (1) Data (2) Proses (3) Hasil
Menu Data : Data Indikator, Data User, Data Siswa, Data Hasil Prediksi

5.1.3 Tampilan Daftar Data User

IMPLEMENTASI METODE NAIVE BAYES (NBY)
UNTUK MEMPREDIKSI KETEPATAN LULUS SISWA

A o vz -

Password
admin
ahmad

Gambar 5. 3 Tampilan Form Daftar Data User
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Form ini digunakan untuk menampilkan daftar user yang sudah diinput,
pada user tersebut bisa lakukan tambah data, hapus dan edit data. Untuk
menambahkan user baru dapat mengklik tombol tambah, sehingga tampil form
sebagai berikut :

5 )
28 7 -4
LEMENTASI METODE NAIVE BAYES (NBY)
UNTUK MEMPREDIKSIKETEPATAN LULUS SISWA

s

—— P
i i“/:.l.r < S e

= 0 WG -
W AR

v ) |
_‘_,,;;‘(:ﬁf):i‘i) SMP AN }:"

Gambar 5. 4 Tampilan Input Data User

s

oy

Form ini digunakan untuk menginput data user baru terdiri dari No, nama,

username, password dan status.

5.1.4 Tampilan Data Indikator

»

) IMPLEMENTASI METODE NAIVE BAYES (NBY)
UNTUK MEMPREDIKSI KETEPATAN LULUS SISWA

" "'z’lgép Yy lbéa}l&.‘ :%?’

| | kDI INDIKATOR1

1D1

Gambar 5. 5 Form Data Indikator

Form ini digunakan digunakan untuk menginput data indikator, untuk
melakukan edit data klik tombol edit yang ada pada tampilan data indikator.
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5.1.5 Tampilan Data Siswa

IMPLEMENTASI ME TODE NAIVE BAYES (NBY)
UNTUK MEMPREDIKSI KETEPATAN LLILUS SISWA

x
3

2
3
4
5
6
7
8
s

1IN0 0O D ®O00D .,
1D DD DE®®®
ItmNemnonn00N
1D WO ®mO®OO®®m

ey
.0

Gambar 5. 6 Halaman Data Siswa

Pada halaman ini akan menampilkan data-data siswa dan nilai siswa yang
nantinya akan digunakan sebagai training untuk melakukan prediksi ketepatan

lulus siswa

5.1.6 Tampilan Menu Proses

’
2 1
IMPLEMENTASI METODE NAIVE BAYES (NBY)
UNTUK MEMPREDIKSI KETEPATAN LULUS SISWA

Gambar 5. 7 Halaman Menu Proses

Form ini digunakan untuk menginput data siswa beserta nilai siswa disetiap
mata pelajaran dan memproses data tersebut untuk menampilkan hasil prediksi.



5.1.7 Tampilan Menu Hasil Prediksi

A
| ,£ :

Vo o/ /
IMPLEMENTASI METODE NAIVE BAYES (NBY)
UNTUK MEMPREDIKSI KETEPATAN LULUS SISWA

R L £ __a e

2

» P » O ®m D D m
> > P O ® ®mm O

Gambar 5. 8 Form Laporan Hasil Prediksi

o Cetak Hasil
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Form ini digunakan untuk menampilkan Hasil prediksi, form ini dapat

mengetahui apakah data siswa yang diinput di data proses nantinya akan “tepat

waktu” atau tidak tepat waktu dengan menggunakan Metode Naive Bayes, Untuk

mencetak hasil prediksi dapat menekan tombol cetak hasil pada menu hasil

prediksi
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5.1.8 Tampilan Laporan Hasil Prediksi

HASIL PREDIKSI KETEPATAN KELULUSAN SISWA

PREDIKSI

Rusaln

Rosmini

Gambar 5. 9 Laporan Hasil Prediksi

Form ini digunakan untuk menampilkan laporan hasil prediksi, untuk
mencetak laporan pilih gambar print yang berada bagian Kiri atas pada laporan
hasil prediksi.
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BAB VI
PENUTUP

6.1 Kesimpulan

Dari hasil penelitian dengan program untuk prediksi Ketepatan Lulus Siswa
menggunakan metode Naive Bayes, maka pada akhir laporan penelitian ini
penulis menyimpulkan bahwa :

1. Dari hasil penelitian ini peneliti dapat menyimpulkan bahwa algoritma
Naive Bayes dapat diterapkan untuk prediksi ketepatan lulus siswa dan
untuk variabel ekstrakurikuler masih kurang tepat dalam memprediksi
ketepatan lulus siswa sehingga dapat diganti dengan variabel lainnya
seperti sikap/perilaku siswa

2. Hasil akurasi implementasi metode Naive Bayes untuk memprediksi
ketepatan lulus siswa sekolah menengah pertama diperoleh akurasi sebesar
85%

6.2 Saran
Berdasarkan kesimpulan laporan diatas, peneliti dapat memberikan saran

untuk penelitian selanjutnya, yaitu :

1. Penelitian selanjutnya dapat mengoptimalkan metode Naive Bayes dengan
menambahkan variabel lain yang bisa mempengaruhi ketepatan lulus
siswa.

2. Dapat dikembangkan dengan menggunakan metode lainnya contohnya
metode KNN.
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Imports
Imports

LAMPIRAN

MySql.Data.MySqglClient
System.Data

Public Class PROSES 01

Dim

connection As New
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MySqglConnection("datasource=1localhost;port=3306;username=root;password=;dat
abase=dataset_IIN")

Dim
Dim
Dim
Dim
Dim
Dim
Dim
Dim
Dim

Sub

id=root;

End
Sub

id=root;

conn As MySqglConnection

myCommand As New MySqlCommand
myadapter As New MySqlDataAdapter
mydata As New DataTable

sql As String

rd As MySglDataReader

cmd As MySqlCommand

ds As DataSet

str As String

testingol()
conn = New MySqglConnection
conn.ConnectionString = "server=localhost; user
password=;database=dataset_iin"
conn.Open()
Try
Dim str As String
str = "SELECT * FROM hasil order by No desc"
cmd = New MySqlCommand(str, conn)
rd = cmd.ExecuteReader
rd.Read()
If rd.HasRows Then
Buttonl.Text = rd.Item("No")
Button2.Text = rd.Item("NAMA™)
Button3.Text = rd.Item("PAI_BP")
Button4.Text = rd.Item("PKN")
Button5.Text = rd.Item("B_INDO")
Button6.Text = rd.Item("B_ING")
Button7.Text = rd.Item("MM")
Button8.Text = rd.Item("IPA")
Button9.Text = rd.Item("IPS")
Buttonle.Text = rd.Item("PJOK")
Buttonll.Text = rd.Item("SB")
Buttonl2.Text = rd.Item("PKY")
Buttonl13.Text = rd.Item("MBD")
End If
Catch ex As Exception
End Try
Sub
BANYAKDATA()
conn = New MySqglConnection
conn.ConnectionString = "server=localhost; user
password=;database=dataset_iin"

conn.Open()
Try
Dim str As String
str = "SELECT COUNT(NO) AS JMLD FROM dataset”
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cmd = New MySqlCommand(str, conn)
rd = cmd.ExecuteReader

rd.Read()

If rd.HasRows Then

Label7.Text = rd.Item("JIMLD")
End If

Catch ex As Exception
End Try

End Sub
Sub PROBABILITAS1()

conn = New MySqglConnection
conn.ConnectionString = "server=localhost; user

id=root;password=;database=dataset_iin"

conn.Open()
Try
Dim str As String
str = "SELECT COUNT(KET) AS LLS FROM dataset WHERE KET='Tepat'"
cmd = New MySglCommand(str, conn)
rd = cmd.ExecuteReader
rd.Read()
If rd.HasRows Then
Label3.Text = rd.Item("LLS")

End If
Catch ex As Exception
End Try

End Sub

Sub PROBABILITAS2()

conn = New MySqlConnection
conn.ConnectionString = "server=localhost; user

id=root;password=;database=dataset_iin"

Tepat

T

conn.Open()
Try
Dim str As String
str = "SELECT COUNT(KET) AS TDL FROM dataset WHERE KET='Tidak

cmd = New MySqlCommand(str, conn)
rd = cmd.ExecuteReader

rd.Read()

If rd.HasRows Then

Label5.Text = rd.Item("TDL")
End If

Catch ex As Exception
End Try

End Sub

Sub MAPEL1A()

conn = New MySqglConnection
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conn.ConnectionString = "server=localhost; user
id=root;password=;database=dataset_iin"
conn.Open()
Try
Dim PAIL As String
Dim str As String
str = "SELECT COUNT(PAI_BP) AS MP1 FROM dataset WHERE PAI_BP=""
& Button3.Text & "'"
cmd = New MySglCommand(str, conn)
rd = cmd.ExecuteReader
rd.Read()
If rd.HasRows Then

PAIL = rd.Item("MP1")
Labell5.Text = PAIL / Label3.Text
End If
Catch ex As Exception
End Try

End Sub

Sub MAPEL1B()
conn = New MySqglConnection
conn.ConnectionString = "server=localhost; user
id=root;password=;database=dataset_iin"
conn.Open()
Try
Dim PAIT As String
Dim str As String
str = "SELECT COUNT(PAI_BP) AS MP1 FROM dataset WHERE PAI_BP=""
& Button3.Text & "'"
cmd = New MySqlCommand(str, conn)
rd = cmd.ExecuteReader
rd.Read()
If rd.HasRows Then

PAIT = rd.Item("MP1")
Labell7.Text = PAIT / Label5.Text
End If
Catch ex As Exception
End Try

End Sub

Sub MAPEL2A()
conn = New MySqglConnection
conn.ConnectionString = "server=localhost; user
id=root;password=;database=dataset_iin"
conn.Open()
Try
Dim PKNL As String
Dim str As String
str = "SELECT COUNT(PKN) AS MP2 FROM dataset WHERE PKN='" &
Button4.Text & """
cmd = New MySqlCommand(str, conn)
rd = cmd.ExecuteReader
rd.Read()
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If rd.HasRows Then

PKNL = rd.Item("MP2")
Label20.Text = PKNL / Label3.Text
End If
Catch ex As Exception
End Try

End Sub

Sub MAPEL2B()
conn = New MySqglConnection
conn.ConnectionString = "server=localhost; user
id=root;password=;database=dataset_iin"
conn.Open()
Try
Dim PKNT As String
Dim str As String
str = "SELECT COUNT(PKN) AS MP2 FROM dataset WHERE PKN='" &
Button4.Text & "'"
cmd = New MySglCommand(str, conn)
rd = cmd.ExecuteReader
rd.Read()
If rd.HasRows Then

PKNT = rd.Item("MP2")
Label18.Text = PKNT / Label5.Text
End If
Catch ex As Exception
End Try

End Sub

Sub MAPEL3A()
conn = New MySqlConnection
conn.ConnectionString = "server=localhost; user
id=root;password=;database=dataset_iin"
conn.Open()
Try
Dim BINDOL As String
Dim str As String
str = "SELECT COUNT(B_INDO) AS MP3 FROM dataset WHERE B_INDO=""
& Button5.Text & "'"
cmd = New MySglCommand(str, conn)
rd = cmd.ExecuteReader
rd.Read()
If rd.HasRows Then

BINDOL = rd.Item("MP3")
Label30.Text = BINDOL / Label3.Text
End If
Catch ex As Exception
End Try

End Sub

Sub MAPEL3B()
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conn = New MySqglConnection
conn.ConnectionString = "server=localhost; user
id=root;password=;database=dataset_iin"
conn.Open()
Try
Dim BINDOT As String
Dim str As String
str = "SELECT COUNT(B_INDO) AS MP3 FROM dataset WHERE B_INDO=""
& Button5.Text & """
cmd = New MySqlCommand(str, conn)
rd = cmd.ExecuteReader
rd.Read()
If rd.HasRows Then

BINDOT = rd.Item("MP3")
Label28.Text = BINDOT / Label5.Text
End If
Catch ex As Exception
End Try

End Sub

Sub MAPEL4A()
conn = New MySqglConnection
conn.ConnectionString = "server=localhost; user
id=root;password=;database=dataset_iin"
conn.Open()
Try
Dim BINGL As String
Dim str As String
str = "SELECT COUNT(B_ING) AS MP4 FROM dataset WHERE B_ING='" &
Button6.Text & """
cmd = New MySqlCommand(str, conn)
rd = cmd.ExecuteReader
rd.Read()
If rd.HasRows Then

BINGL = rd.Item("MP4")
Label38.Text = BINGL / Label3.Text
End If
Catch ex As Exception
End Try

End Sub

Sub MAPEL4B()
conn = New MySqglConnection
conn.ConnectionString = "server=localhost; user
id=root;password=;database=dataset_iin"
conn.Open()
Try
Dim BINGT As String
Dim str As String
str = "SELECT COUNT(B_ING) AS MP4 FROM dataset WHERE B_ING='" &
Button6.Text & "'"
cmd = New MySqlCommand(str, conn)



rd = cmd.ExecuteReader
rd.Read()
If rd.HasRows Then

BINGT = rd.Item("MP4")
Label36.Text = BINGT / Label5.Text
End If
Catch ex As Exception
End Try

End Sub

Sub MAPELS5A()
conn = New MySqglConnection
conn.ConnectionString = "server=localhost; user
id=root;password=;database=dataset_iin"
conn.Open()
Try
Dim MML As String
Dim str As String
str = "SELECT COUNT(MM) AS MP5 FROM dataset WHERE MM='" &
Button7.Text & "'"
cmd = New MySqlCommand(str, conn)
rd = cmd.ExecuteReader
rd.Read()
If rd.HasRows Then

MML = rd.Item("MP5")
Labeld6.Text = MML / Label3.Text
End If
Catch ex As Exception
End Try

End Sub

Sub MAPELS5B()
conn = New MySqglConnection
conn.ConnectionString = "server=localhost; user
id=root;password=;database=dataset_iin"
conn.Open()
Try
Dim MMT As String
Dim str As String
str = "SELECT COUNT(MM) AS MP5 FROM dataset WHERE MM='" &
Button7.Text & """
cmd = New MySqlCommand(str, conn)
rd = cmd.ExecuteReader
rd.Read()
If rd.HasRows Then
MMT = rd.Item("MP5")
Label44.Text = MMT / Label5.Text
End If
Catch ex As Exception
End Try

End Sub
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Sub MAPEL6A()
conn = New MySqglConnection
conn.ConnectionString = "server=localhost; user
id=root;password=;database=dataset_iin"
conn.Open()
Try
Dim IPAL As String
Dim str As String
str = "SELECT COUNT(IPA) AS MP6 FROM dataset WHERE IPA='" &
Button8.Text & """
cmd = New MySqlCommand(str, conn)
rd = cmd.ExecuteReader
rd.Read()
If rd.HasRows Then

IPAL = rd.Item("MP6")
Label54.Text = IPAL / Label3.Text

End If
Catch ex As Exception
End Try

End Sub

Sub MAPEL6B()
conn = New MySqglConnection
conn.ConnectionString = "server=localhost; user
id=root;password=;database=dataset_iin"
conn.Open()
Try
Dim IPAT As String
Dim str As String
str = "SELECT COUNT(IPA) AS MP6 FROM dataset WHERE IPA='" &
Button8.Text & """
cmd = New MySqlCommand(str, conn)
rd = cmd.ExecuteReader
rd.Read()
If rd.HasRows Then

IPAT = rd.Item("MP6")
Label52.Text = IPAT / Label5.Text

End If
Catch ex As Exception
End Try

End Sub

Sub MAPEL7A()
conn = New MySqlConnection
conn.ConnectionString = "server=localhost; user
id=root;password=;database=dataset_iin"
conn.Open()
Try
Dim IPSL As String
Dim str As String
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str = "SELECT COUNT(IPS) AS MP7 FROM dataset WHERE IPS="" &
Button9.Text & """

cmd = New MySqlCommand(str, conn)

rd = cmd.ExecuteReader

rd.Read()

If rd.HasRows Then

IPSL = rd.Item("MP7")
Label62.Text = IPSL / Label3.Text
End If
Catch ex As Exception
End Try

End Sub

Sub MAPEL7B()
conn = New MySqglConnection
conn.ConnectionString = "server=localhost; user
id=root;password=;database=dataset_iin"
conn.Open()
Try
Dim IPST As String
Dim str As String
str = "SELECT COUNT(IPS) AS MP7 FROM dataset WHERE IPS="" &
Button9.Text & "'"
cmd = New MySqlCommand(str, conn)
rd = cmd.ExecuteReader
rd.Read()
If rd.HasRows Then

IPST = rd.Item("MP7")
Label6@.Text = IPST / Label5.Text
End If
Catch ex As Exception
End Try

End Sub

Sub MAPELSA()
conn = New MySqglConnection
conn.ConnectionString = "server=localhost; user
id=root;password=;database=dataset_iin"
conn.Open()
Try
Dim PJOKL As String
Dim str As String
str = "SELECT COUNT(PJOK) AS MP8 FROM dataset WHERE PJOK="" &
Buttonle.Text & "'"
cmd = New MySqlCommand(str, conn)
rd = cmd.ExecuteReader
rd.Read()
If rd.HasRows Then

PJOKL = rd.Item("MP8")
Label70.Text = PJOKL / Label3.Text
End If



Catch ex As Exception
End Try

End Sub

Sub MAPEL8B()
conn = New MySqglConnection
conn.ConnectionString = "server=localhost; user
id=root;password=;database=dataset_iin"
conn.Open()
Try
Dim PJOKT As String
Dim str As String
str = "SELECT COUNT(PJOK) AS MP8 FROM dataset WHERE PJOK='" &
Buttonl@.Text & "'"
cmd = New MySqlCommand(str, conn)
rd = cmd.ExecuteReader
rd.Read()
If rd.HasRows Then

PJOKT = rd.Item("MP8")
Label68.Text = PJOKT / Label5.Text

End If
Catch ex As Exception
End Try

End Sub

Sub MAPEL9A()
conn = New MySqglConnection
conn.ConnectionString = "server=localhost; user
id=root;password=;database=dataset_iin"
conn.Open()
Try
Dim SBL As String
Dim str As String
str = "SELECT COUNT(SB) AS MP9 FROM dataset WHERE SB="" &
Buttonll.Text & "'"
cmd = New MySglCommand(str, conn)
rd = cmd.ExecuteReader
rd.Read()
If rd.HasRows Then

SBL = rd.Item("MP9")
Label78.Text = SBL / Label3.Text

End If
Catch ex As Exception
End Try

End Sub

Sub MAPEL9B()
conn = New MySqglConnection
conn.ConnectionString = "server=localhost; user
id=root;password=;database=dataset_iin"
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conn.Open()
Try
Dim SBT As String
Dim str As String
str = "SELECT COUNT(SB) AS MP9 FROM dataset WHERE SB="'" &
Buttonll.Text & "'"
cmd = New MySqlCommand(str, conn)
rd = cmd.ExecuteReader
rd.Read()
If rd.HasRows Then

SBT = rd.Item("MP9")
Label76.Text = SBT / Label5.Text
End If
Catch ex As Exception
End Try

End Sub

Sub MAPEL10A()
conn = New MySqglConnection
conn.ConnectionString = "server=localhost; user
id=root;password=;database=dataset_iin"
conn.Open()
Try
Dim PKYL As String
Dim str As String
str = "SELECT COUNT(PKY) AS MP10 FROM dataset WHERE PKY="" &
Buttonl2.Text & "'"
cmd = New MySqlCommand(str, conn)
rd = cmd.ExecuteReader
rd.Read()
If rd.HasRows Then

PKYL = rd.Item("MP10")
Label86.Text = PKYL / Label3.Text
End If
Catch ex As Exception
End Try

End Sub

Sub MAPEL1@B()
conn = New MySqglConnection
conn.ConnectionString = "server=localhost; user
id=root;password=;database=dataset_iin"
conn.Open()
Try
Dim PKYT As String
Dim str As String
str = "SELECT COUNT(PKY) AS MP10 FROM dataset WHERE PKY="" &
Buttonl2.Text & """
cmd = New MySqlCommand(str, conn)
rd = cmd.ExecuteReader
rd.Read()
If rd.HasRows Then
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PKYT = rd.Item("MP10")
Label84.Text = PKYT / Label5.Text
End If
Catch ex As Exception
End Try

End Sub

Sub MAPEL11A()
conn = New MySqglConnection
conn.ConnectionString = "server=localhost; user
id=root;password=;database=dataset_iin"
conn.Open()
Try
Dim MBDL As String
Dim str As String
str = "SELECT COUNT(MBD) AS MP11 FROM dataset WHERE MBD='" &
Buttonl13.Text & "'"
cmd = New MySqlCommand(str, conn)
rd = cmd.ExecuteReader
rd.Read()
If rd.HasRows Then

MBDL = rd.Item("MP11")
Label94.Text = MBDL / Label3.Text
End If
Catch ex As Exception
End Try

End Sub

Sub MAPEL11B()
conn = New MySqglConnection
conn.ConnectionString = "server=localhost; user
id=root;password=;database=dataset_iin"
conn.Open()
Try
Dim MBDT As String
Dim str As String
str = "SELECT COUNT(MBD) AS MP11 FROM dataset WHERE MBD='" &
Buttonl13.Text & "'"
cmd = New MySqlCommand(str, conn)
rd = cmd.ExecuteReader
rd.Read()
If rd.HasRows Then

MBDT = rd.Item("MP11")
Label92.Text = MBDT / Label5.Text
End If
Catch ex As Exception
End Try

End Sub

Private Sub PROSES_01 Activated(ByVal sender As Object, ByVal e As
System.EventArgs) Handles Me.Activated



Timerl.Enabled = True
End Sub
Private Sub PROSES_01 Load(ByVal sender As System.Object, ByVal e As
System.EventArgs) Handles MyBase.load

Call testingo@l()
Call BANYAKDATA()
Call PROBABILITAS1()
Call PROBABILITAS2()
Call MAPEL1A()
Call MAPEL1B()
Call MAPEL2A()
Call MAPEL2B()
Call MAPEL3A()
Call MAPEL3B()
Call MAPEL4A()
Call MAPEL4B()
Call MAPEL5A()
Call MAPEL5B()
Call MAPEL6A()
Call MAPEL6B()
Call MAPEL7A()
Call MAPEL7B()
Call MAPEL8A()
Call MAPELS8B()
Call MAPEL9A()
Call MAPEL9B()
Call MAPEL1@A()
Call MAPEL1@B()
Call MAPEL11A()
Call MAPEL11B()

Labello.Text = Label3.Text / Label7.Text
Labelll.Text = Label5.Text / Label7.Text
Labell4.Text = Button3.Text
Labell6.Text = Button3.Text
Label21l.Text = Button4.Text
Labell9.Text = Button4.Text
Label31l.Text = Button5.Text
Label29.Text = Button5.Text
Label39.Text = Button6.Text
Label37.Text = Button6.Text
Label47.Text = Button7.Text
Label45.Text = Button7.Text
Label55.Text = Button8.Text
Label53.Text = Button8.Text
Label63.Text = Button9.Text
Label6l.Text = Button9.Text
Label71.Text = Buttonl@.Text
Label69.Text = Buttonl@.Text
Label77.Text = Buttonll.Text
Label79.Text = Buttonll.Text
Label87.Text = Buttonl2.Text
Label85.Text = Buttonl2.Text
Label95.Text = Buttonl3.Text
Label93.Text = Buttonl3.Text
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HTEP.Text = Labell5.Text * Label20.Text * Label30.Text *
Label38.Text * Label46.Text * Label54.Text * Label62.Text * Label70.Text *
Label78.Text * Label86.Text * Label94.Text * Labell@.Text

TTEP.Text = Labell7.Text * Labell8.Text * Label28.Text *
Label36.Text * Labeld44.Text * Label52.Text * Label60.Text * Label68.Text *
Label76.Text * Label84.Text * Label92.Text * Labelll.Text

If HTEP.Text > TTEP.Text Then
conn = New MySqlConnection
conn.ConnectionString = "server=localhost; user
id=root;password=;database=dataset_IIN"
conn.Open()

Try
Dim str As String
str = "UPDATE “hasil™ SET "KET ='Tepat' WHERE No='" &
Buttonl.Text & "'"
cmd = New MySqglCommand(str, conn)
cmd . ExecuteNonQuery ()

Me.Hide()
DATA. Show()

Catch ex As Exception
End Try
ElseIf HTEP.Text < TTEP.Text Then
conn = New MySqglConnection
conn.ConnectionString = "server=localhost; user
id=root;password=;database=dataset_ IIN"
conn.Open()

Try
Dim str As String
str = "UPDATE “hasil® SET "KET ='Tidak Tepat' WHERE No="" &
Buttonl.Text & "'"
cmd = New MySglCommand(str, conn)
cmd . ExecuteNonQuery ()

Me.Hide()

Catch ex As Exception

End Try

End If
End Sub

Private Sub Timerl_Tick(ByVal sender As System.Object, ByVal e As
System.EventArgs) Handles Timerl.Tick
ProgressBarl.Value = ProgressBarl.Value + 1
Labell.Text = "Proses NBY " & ProgressBarl.Value & "% "
If ProgressBarl.Value = 100 Then
Timerl.Enabled = False
' MsgBox("Proses Selesai")



End

Me.Close()
HASIL.Show()
End If

Sub

End Class

Imports
Imports

MySqgl.Data.MySqlClient
System.Data

Public Class HASIL

Dim

connection As New
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MySglConnection("datasource=1localhost;port=3306;username=root;password=;dat
abase=dataset_IIN")

Dim
Dim
Dim
Dim
Dim
Dim
Dim
Dim
Dim

Sub

id=root;

conn As MySqglConnection

myCommand As New MySqlCommand
myadapter As New MySqlDataAdapter
mydata As New DataTable

sql As String

rd As MySqlDataReader

cmd As MySglCommand

ds As DataSet

str As String

tampilHASIL()

conn = New MySqlConnection
conn.ConnectionString = "server=localhost; user
password=;database=dataset_IIN"
Try
conn.Open()
str = "SELECT * from hasil order by No"
myCommand .Connection = conn
myCommand . CommandText = str
myadapter.SelectCommand = myCommand
myadapter.Fill(mydata)
dgHASIL.DataSource = mydata
conn.Close()
dgHASIL.GridColor = Color.AliceBlue
dgHASIL .DefaultCellStyle.ForeColor = Color.Black
dgHASIL.AlternatingRowsDefaultCellStyle.BackColor =

Color.Lavender

dgHASIL.RowsDefaultCellStyle.BackColor = Color.Lavender



Catch ex As Exception
Finally
conn.Dispose()
End Try
End Sub

Private Sub OvalShapel Click(ByVal sender As System.Object, ByVal e As
System.EventArgs) Handles OvalShapel.Click
Me.Hide()
HOME . Show ()
End Sub

Private Sub HASIL_Load(ByVal sender As System.Object, ByVal e As
System.EventArgs) Handles MyBase.Load
Call tampilHASIL()
End Sub

Private Sub cetak_Click(ByVal sender As System.Object, ByVal e As
System.EventArgs) Handles cetak.Click
CETAK_LAPORAN. Show()
End Sub

Private Sub OvalShape5_Click(ByVal sender As System.Object, ByVal e As
System.EventArgs)

End Sub
End Class
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